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Oz

Sahte haber, bilingli veya bilingsiz bir sekilde ¢esitli iletisim kanallarin1 kullanarak yayilan ve hig bir gergeklik pay1 olmayan uydurma
haberlerdir. Giiniimiizde kitleler ¢ogu haberleri dijital ve sosyal medya tizerinden aliyorlar. Haberlerin hizli bir sekilde kitlelere
aktarabildigi bu tiir iletisim ortamlarinda ¢ogu zaman bu haberlerin dogrulugu suiistimal edinilebiliyor. Kékeni bilinmeyen haberler
dezenformasyon veya yanlis bilgilendirme yapilarak toplumlarda ciddi sorunlar olusturabilmektedir. Ozellikle internet ortaminda bilgi
kirliligine maruz kalan sahte haberler cok hizl1 bir sekilde topluma etkisini gosterebilmektedir. Dijital ortamlarda bu tiir problemlerin
Oniine gegilebilmesi i¢in haberlerin dogrulugunu kavrayabilen ve hizli bir sekilde teyit eden yapay zeka tabanh bir yaklagim bu
caligmada 6nerilmektedir. Ayrica, yapay zekann bir alt dali olan Dogal Dil isleme (DDI) yéntemi ile erisime acik veri setini kullanarak
haberlerin ger¢ek veya sahte oldugunu tespit eden siniflandirma analizi gerceklestirildi. Veri seti, 6335 haber baglig1 ve icerikten
olusmaktadir. Bu haberlerin 3171'1 gergek haber niteligi tagirken; 3164'i ise sahte haber niteligi tasimaktadir. Caligmanin analizinde
DDI yéntemi ile birlikte Uzun Kisa Siireli Bellek (UKSB) modeli kullamildi ve veri setinin egitimi bu model sayesinde gergeklestirildi.
Sonug olarak, bu ¢alismada egitim verilerinden elde edilen genel dogruluk basaris1 % 99,83 idi ve test verilerinden elde edilen genel
dogruluk basaris1 % 91,48 idi. Bu sonuglar bize gosteriyor ki gelecekte diisiinmeyi planladigimiz benzeri ¢alismalara umut verici
olmustur.

Anahtar kelimeler: Dogal Dil isleme, Yapay Zeka, Sahte Haber, Derin Ogrenme, Haber Simiflandirma.

Detection of Fake News Published on the Internet Using Artificial Intelligence
Based Natural Language Processing Approach

Abstract

Fake news is fabricated news that spread consciously or unconsciously through various communication channels and has no real share.
Today, the masses receive most news on digital and social media. In such communication environments, where news can be transferred
to the masses quickly, the accuracy of this news can often be abused. News of unknown origin can cause serious problems in societies
by making disinformation or misinformation. Especially, fake news exposed to information pollution in the internet environment can
show its effect on society very quickly. To prevent such problems in digital environments, an artificial intelligence-based approach that
can grasp the accuracy of the news and confirm it quickly is proposed in this study. In addition, a classification analysis was performed
using the Natural Language Processing (NLP) method, a sub-branch of artificial intelligence, to determine whether the news was real
or false using the dataset that was accessible. The dataset consisted of 6335 news headlines and content. While 3171 of this news is
real news; 3164 is fake news. In the analysis of the study, the Long Short Term Memory (LSTM) model was used together with the
NLP method and the training of the dataset was carried out with this model. As a result, the overall accuracy success from the training
data was 99.83%, and the overall accuracy success from the test data was 91.48%. These results show us that similar studies that we
plan to think about in the future have been promising.

Keywords: Natural Language Processing, Artificial Intelligence, Fake News, Deep Learning, News Classification.
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1. Giris (Introduction)

Gegmis zamandan giiniimiize yanlig bilgiler ve sahte
haberler ¢esitli amaclar1 gergeklestirme dogrultusunda
kullanilmis ve siire¢ igerisinde tartigmalara yol agmustir.
Giintimiizde ise bu durum internet ortaminda daha hizli
bir sekilde hedef kitlelere ulasmaktadir ve etkisi de kisa
bir stirede goriilmektedir. Zaman icerisinde anlik gelisen
bilgilerin  kontrolii  zorlasmaktadir ve internet
ortamlarinda paylasilan bilgi ve haberler ¢ogu zaman
kaynagi belirtilmeden yaymnlanmaktadir. Bu durum
sosyal medya ilizerinden (Whatshapp, Facebook, Twitter
vb.) kitlelere hizli bir sekilde ulagmaktadir ve kitleleri
hizli bir sekilde etkilesime gegirebilmektedir (Unal ve
Taylan, 2017). Haber kaynaklarinin dogrulugunun teyit
edilmesi ve yayinlanmadan 6nce belirli bir olgunluk
seviyesine gelmesi gerektigi habercilik anlaminda etik
ve ahlaki bir kuraldir. Bu kural bazen kisiler tarafindan
bir an 6nce haberlestirme duygusu, hirs, ¢ikar iligkisi,
vb. sebepler 6n plana ¢iktigi zaman bozabilmektedir
(Figdor, 2017).

Bilgilerin ve haber igeriklerinin hizli bir sekilde
dezenformasyon oldugu bir internet ortaminda bu
durumu kontrol etmek zorunluluk haline gelmistir.
Kiiresel diinyada bu siirecin insanlar tarafindan kontrolii
zor ve imkansizdir (Jayaseelan vd., 2020). Bu durumda
insanlarin kontrol mekanizmasini makinelere aktaran bir
sisteme ihtiya¢ duyulmustur ve adin1 yapay zeka denilen
kavram gelismistir. Yapay zeka teknolojisi, insandaki
idrak edebilme, diisiinebilme, karar verme gibi
mantiksal ve duyusal yetenekleri taklit ederek makineler
tarafindan bu eylemlerin gergeklestirilmesini saglar
(Sun vd., 2020). Bu siiregte donanimlari kontrol
edebilen gesitli yazilim dilleri (MATLAB, Python, R
Studio vb.) gelistirilmistir ve bu yazilimlar {lizerinde
yapay zekanin alt bir dali olan derin 6grenme modelleri
(AlexNet, GoogLeNet, ResNet, LSTM vb))
tasarlanmigtir (Dogan ve Tiirkoglu, 2019). Milyarlarca
kullanicinin anlik bulundugu internet ortaminda sahte
haberlerin 6niine gecgebilmek i¢in yapay zeka tabanlt
sistemlerin kullanilmas1 zaruri bir ihtiya¢ haline
gelmistir. Bu c¢aligmada hedefimiz, yapay zeka
teknolojisinin alt dali olan Dogal Dil Isleme (DDI)
yontemini  kullanarak sahte haberlerin tespitini
gerceklestirmektir. Son zamanlarda yapay zeka tabanl
sahte haber tespitini ger¢eklestirmede birgok makaleler
yaymlanmistir. Bu makalelerden bazilar1 incelenirse;
(Kaliyar vd., 2020) ¢aligmasinda, sahte haber tiirlerinin
smiflandirilmasinda FNDNet adin1 verdikleri bir derin
ogrenme modeli gelistirdiler. Onlar, FNDNet modeli ile
birlikte Hiper Parametre optimizasyon yontemini de
kullandilar ve elde ettikleri siniflandirma basarist %
98,36°di. (Altunbey Ozbay ve Alatas, 2020), sahte haber
verilerinin tespiti igin gesitli yapay zeka modellerini
kullandilar. Onlar, ¢calismasinda kullandiklar1 veri setini
farkli oranlarda ayirarak modeller tarafindan egitimi
gerceklestirmiglerdir ve elde ettikleri siniflandirma

basarist % 97,4°di. (S ve Chitturi, 2020) ¢alismasinda,
sahte haber verilerinin tespiti icin DDI yaklagim1 ile
birlikte UKSB modelini kullandilar. Onlarin  bu
calismadan elde ettikleri siniflandirma basarist % 91,
32°di. (Horne ve Adali, 2017) ¢alismasinda, iki sinifl
haber verisini kullanmiglardir. Onlar ¢aligmasinda
Kelime Hesap yontemini kullanarak —analizleri
gerceklestirdiler ve elde ettikleri siniflandirma basarisi
%71'di. (Onan, 2021) calismasinda, kitlesel gevrimigi
kurslardan bireylerin duygu siniflandirilmasini topluluk
O6grenme ve derin 6grenme yaklasimlarini kullanarak
gerceklestirmigtir.  En iyi basarryr UKSB aglar1 ve
GloVe teknigini birlikte kullanarak elde etmistir. Duygu
siniflandirma  siirecinde  %95,80 oraninda genel
dogruluk basaris1 saglamistir. (Yiksel ve Tan, 2018)
calismasinda, sosyal ag veri tabanimi kullanarak
insanlarin  goriiglerini  gercek  zamanli  olarak
yorumlayabilen  akilli  karar  destek  sistemi
onermiglerdir. Onlar ¢aligmasinda ozellik segimi,
gereksiz kelime c¢ikarimi gibi 6n islemleri el ile
gerceklestirmiglerdir. Duygu analizi i¢in Google ara yiiz
uygulamasint kullanmiglar ve Onerdikleri yaklagimi
Ingilizce ve Tiirkce kelimeler igin ayri ayn
uygulamislar. Onlar ¢aligmasinda Tiirkge icin %84,49
ve Ingilizce icin %95 smiflandirma dogrulugu elde
etmisler.

Bu makalenin boliim 6zeti su sekildedir; veri seti ile
ilgili bilgiler ikinci bolimde yer almistir. Derin 6grenme
modelleri ve kullanilan yontemler ile ilgili agiklamalar
ticlincii bolimde yer almistir. Deneysel analizler ve
sonuglar1 dordiincii  boliimde; tartisma ve sonug
boliimleri ise sirastyla son iki boliimde yer almistir.

2. Veri Seti (Dataset)

Veri seti dort siitun 6zellikten olugsmus erisime agik
"csv" uzantili bir dosyadir. Siitun 6zelliklerinde; haber
kimlik numarasi, haber bagligi, haber igerigi ve haber
durumu (sahte, gergek) yer almaktadir. Haber durumu
situnu iki smifli bir haber igerigi oldugunu bize
vermektedir. Haberler 2016-2018 yillar1 arasinda
uluslararasi medyada giindem bulmus internet verilerini
icermektedir ve yazim dili Ingilizce olarak yer
almaktadir. Veri seti, Romanya Akademisi Biyokimya
Enstitiisi'nde gorev yapan arastirmaci Raluca Chitic
tarafindan Kaggle web sitesinde erisime ac¢ilmistir
(Chitic, 2021). 3171 adet gergek haber igeriginden ve
3164 adet sahte haber iceriginden olugmustur. Toplamda
6335 adet haber bashigi ve igerikten olusmustur. Bu
durum ile ilgili ¢ubuk grafigi Sekil 1'de gosterildi. Veri
setinin siitun 6zelliklerini ve 6rnek igeriklerini gosteren
tasarim Sekil 2’de gosterildi. Bu ¢alismanin deneysel
analizinde veri setinin %25°1 test verisi ve %75°1 egitim
verisi olarak ayrildi.
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Sekil 1. Veri setinin istatistik bilgilerini gdsteren ¢ubuk grafigi (Bar graph showing statistics information of the dataset)

Haber No Haber Baslik
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Sekil 2. Veri setinin haber siniflarini gosteren drnek icerik semasi (Sample content diagram showing the news classes of the dataset)

3. Derin (")grenme Modeli, Yontemler (Deep
Learning Model, Methods)

3.1. Uzun Kisa Siireli Bellek Modeli (Long Short
Term Memory Model)

UKSB modeli tekrarlayan sinir ag1 (TKA)
modelinden tiiretilmis bir modeldir. TKA modelinin
yapisinda dongiiler vardir ve bu dongiiler sayesinde geri
bildirimler ©nceki ve sonraki katmanlar arasinda
olunabilir. Boylece kisa bilgiler TKA modeli tarafindan
Ogrenilebilir. Ancak uzun siireli bilgiler TKA modeli
icin bir sorundur ve ¢Oziim ic¢in UKSB modeli
tasarlanmistir. UKSB modeli TKA modelinin aksine
tutulmas1 gereken bilgiler tek bir sinir ag1 kullanmak
yerine 6zel ve c¢ok katmanli sinir aglar1 kullanarak
dogrusal etkilesimle calisir. Girdi verileri dogrusal
zincir boyunca kolayca katmanlar arasinda gegis saglar.
UKSB modeli katmanlar arasinda bilgi gegislerini 6zel
kapilar ile gerceklestirir. UKSB modelinde eger bir bilgi
ag yapisinda kullanilacaksa “giris kapilar1” ile bilgilerin
aktarimi saglanir. Eger bilgiler gereksizce veya hafizada
yeterli bir alan olusturulacak ise “unutma kapilar”

kullanilir. UKSB tarafindan “unut ve giris” kapilart
birlestirilecekse bu durumda “giincelleme kapilar1”
kullanilir. Neticede, UKSB modeli TKA modeli gibi
sadece  goriintilleri  kullanarak  bilgi  aktarim
gerceklestirmez; video, ses gibi verilerde de bu islemi
basarili bir sekilde gergeklestirir ve islenen verilerde
“cikis kapilarma” aktararak tahmin, smiflandirma
adimlarin1  gergeklestirir  (Le vd., 2019). UKSB
modelinin iglem adimlarini gosteren tasarim Sekil 3’te
gosterildi.

Veri |_Giris O IC{ﬂqsE O - Bilgi

(Girdi) [ Kept (.) ap1 (Ciktr)

Dongii

Giincelleme

Sekil 3. UKSB modelinin islem adimlarini gdsteren tasarim
(Design showing the process steps of the LSTM model)

Bu c¢aligmada kullanilan UKSB modelinin
katmanlar1 ile ilgili temel bilgiler Tablo 1°de verildi.
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Veri analizi i¢in kullanilan metinsel ifadeler UKSB
modelinin Girdi katmaninda islenir. LSTM katmanlari
ile iglenen veriler yogun bir sekilde elde edilen 6zellikler
Yogunluk katmanma girdi olarak aktarilir. Yogunluk
katmani ise kendi igerisinde aktivasyon fonksiyonlarim
kullanarak (Softmax, ReLU, Sigmoid) (Wang vd., 2020)
¢ikis parametresini  dislirtir ve haber verisinin
smiflandirma olasiligmi ¢ikti olarak aktarir. Biz bu
calismada 1ii¢ aktivasyon fomksiyonunu sirasiyla
Yogunluk katmanlarinda kullandik. Modelin egitiminde
optimizasyon algoritmasi olarak Adam (Bock ve WeiB,
2019) ydntemi tercih edildi ve 6grenme orami ise 10°
segildi.

Tablo 1. UKSB modelinin bu galigmada tercih edilen katman
ve parametre bilgileri (Preferred layer and parameter information of
the LSTM model in this study)

Katman Cikis Sekli Parag;l i}tlgel
Embedding (Girdi) (300, 100) 1,000,000
LSTM (UKSB) (300, 128) 117,248
LSTM (UKSB) 64 49,408
Dense (Yogunluk) 32 2,080
Dense (Yogunluk) 16 528
Dense (Y ogunluk) 1 17

3.2. Dogal Dil Isleme Yéntemi (Natural Language
Processing)

DDI, sosyal medya internet ortamindaki verilerin
anlamli ve istenen bilgilerin dijital cihazlar tarafindan
ogrenilmesini saglayan yapay zeka destekli bir
yontemdir. DDI yontemi akilli uygulamalarda (sohbet
botlari, dil ¢eviri ortamlari, bilgi 6zetleme, spam tespiti,
intihal yazilimlari vb. ) kullanilmaktadir (Ong vd.,
2020). DDI yéntemi 6n islem adimlari olarak; kelime
normalizasyonu, giiriilti azaltma ve nesne standarti
olusturma tekniklerini kullanir. Kelime normalizasyon
tekniginde, ayni kelime kokiinden gelen (6rnegin;
gidiyorum,  gidecek, gittim  vb.)  sdzciikleri
normalizasyonunu  gerceklestirir.  Gliriilti  azaltma
tekniginde; baglag sozciiklerini (ve, veya, ile vb.)
climleler igerisinde tespitini edebilmek ve anlam
karmasasini ortadan kaldirmaktadir. Nesne standart
olusturma tekniginde ise; toplumsal veya dijital
ortamlarda kullanilan kisaltmalarm (6rnegin;  RT:
retweet) anlamlarini tespit eden bir tekniktir. DDI
yontemi 6n islem tekniklerinin ardindan, kelimeleri
olugturan climlelerin 6zne-nesne-yiiklem iliskisini tespit
eden varlik ¢ikarma siirecini gergeklestirir. Bunun
disinda ciimlelerin igerisinde gegen kelimelerin frekans
bilgileri, sayis1 gibi bilgiler de DDI yéntemi ile tespit
edilebilmektedir (Zhou vd., 2020). DDI yénteminin
islem adimlar Sekil 4’te gosterildi.

ON ISLEM VARLIK
ADIMLARI » CIKARMA

Kelime Normalizasyon Ozne — Nesne - Yiiklem

Giiriilti Azaltma
Glove Tekmg:
Nesne Standarts

Sekil 4. Dogal dil isleme yonteminin adimlar1 (Steps of the
natural language processing method)

DDI  yonteminin  adimlari  arasinda  kelime
normalizasyonu, ilk adimi olusturmaktadir. Bu adim
"okudum, okuyorum, okuyacagim" gibi ayni koékten
tireyen kelimelerin normalize olusumu {izerinde
islemler gerceklestirir. Giriiltii giderme adimi genel
olarak ciimlede kullanilan baglaclar (ve, veya, ya da,
ama, vb.) tizerine islemlerin yiiriitiilmesi ile alakalidir.
Bu tiir baglaglar ciimle icerisinde gereksiz
kullanilmaktadir. Bunun tespitinde ciimlelerin genlik
degeri ile baglaglarin genlik degerleri arasinda bir oran
belirlenir. Bu oran sayesinde giiriiltii genliginin artmasi
engellenir (Adali E, 2016). Nesne standart adim1 herkes
tarafindan kabul edilmis kisaltmalarin ( dm: direct
message, rt: retweet, vs.) lizerinde yapilmasi1 6ngoriilen
bir tekniktir. Bu li¢ adimin verilere uygulanmast ile "6n
isleme" siireci tamamlanmig olur ve "Varlik Cikarma"
adimina gecis saglanir. "Varlik Cikarma" adiminda ilk
uygulanacak islem; ciimlenin 6zne, nesne ve yiiklem
kelimelerinin belirlenmesi ve ayirt edilmesidir. Varlik
Cikarma teknigini gerceklestiren, Python dilinde
tasarlanmig agik kaynak kodlu kiitiiphaneler mevcuttur.
Bu ¢aligma i¢in "nltk" kiitiiphanesinin kod parametreleri
kullanildi. Son adimda "Glove" teknigi kullanilarak
verilerin istatistiksel bilgileri, kelime sayisi, yogunlugu,
kelime bulut gosterimi gibi bilgilerin elde edilmesi
saglandi.  Kisacast  "Glove"  teknigi  olasilik
istatistiklerinden yararlanarak veri setinin istatistiksel
bilgilerini vermeye yarar. Bu islemin ger¢eklesmesinde
Esitlik (1)’de ifade edilen matematiksel formiil kullanir.
Bu esitlikte, kelimelerin birlikte bulunma sayimlarinin
matris degeri X ile temsil edilmektedir. X;; degiskeni, i.
kelime baglaminda j. kelimenin kag defa gectigini tablo
halinde gosterimini saglar. V degiskeni, kelime
dagarciginin  boyutunu temsil eder. Son olarak
denklemde kullanilan b degiskeni, 6n ayar degerini
temsil ederken; W degiskeni ise kelime vektorlerini
temsil eder (Pennington, Socher, ve Manning, 2015).

14
J= ) DWW, + b+ by —log Xy (1)

i,j=1

Bu caligmada DDI yontemi olarak Python yazilim
dili kullanild1 ve “nltk” kiitiiphanesi kullanild ve varlik
c¢ikarma iglemlerin gerceklestirilmesinde  “Glove”
teknigi kullanildi. Glove teknigi, kelimelerin vektorel
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olarak gruplanmasini saglayan ve vektor temsillerini
elde edebilmek igin denetimsiz bir 6grenme
gergeklestirmektedir (Pennington, Socher, ve Manning,
2015). Ayrica, bu ¢alismada kullanilmis DDI yontemi
ile ilgili agik kaynak kodlar Python dilinde tasarlandi
(Madz, 2021).

4. Deneysel Analiz (Experimental Analysis)

Calismanin  deneysel analizleri Google Colab
tizerinden gergeklestirilmistir ve kullanilan yazilim dili
Python 3.6’d1. Python kodlarinin tasarlanmasi ve
derlenmesi Jupyter Notebook ara yiizii kullanilarak
gerceklestirildi. Deneysel analizler i¢in karmasiklik
matrisi kullanildu. Karmagiklik matrisinin
hesaplanmasinda kullanilan metrikler ise; Duyarlilik
(Duy), Ozgiilliik (Ozg), Hassasiyet (Has), F-skoru (F-
skr) ve Dogruluk (Dgr)’dir. Bu metriklerin
hesaplanmasinda Esitlik (2) ile Esitlik (6) arasindaki
formiiller kullanildi. Esitliklerde kullanilan degiskenler
ise; Dogru Pozitif (DP), Dogru Negatif (DN), Yanlis
Pozitif (YP), Yanhs Negatif (YN)dir (Demir 2021;
Sertkaya, Ergen, ve Togacar, 2019).

DP

DUy = o @)
. DN
Ozg= DN+YP (3)
_ DP
Has “DP+YP (4)
_ 2xDP

F-skr " 2xDP+YP+YN (5)
Dy — __ DP¥DN

8 P +DN+YP+YN (6)

Deneysel analizde kullanilan veri setinin %25°1 test
verisi olarak ayrildi. Derin 6grenme modeli igin tercih
edilen mini-batch parametresinin degeri 128 segildi.
Mini-batch, egitimin gergeklestirildigi donanimsal
ozellikler ile dogrudan baglantilidir ve bu parametre ile
modelin egitim esnasinda ayni anda ne kadar veri
islenecegini bize verir (Yang vd., 2019). Deneyin
egitiminde tercih edilen devir sayisi 100 segildi. Egitim
verilerinin analizinde elde edilen genel dogruluk
basarist %99,83di ve test verilerinden elde edilen genel
dogruluk oranmi ise %91,48°di. Egitim-test basarisim
gosteren grafik Sekil 5’te gosterildi. Egitim-test kaybini
gosteren grafik ise Sekil 6°da gosterildi. Bu ¢aligmanin
test verilerinin diger analiz sonuglart ise; Duyarlilik
basaris1  %92,76°di, Ozgiillik basaris1  %90,25°di,
Hassasiyet basarisi  %90,09 ve F-skor basarisi
%91,41°di. Analiz hesaplamalarin gerceklestirildigi
karmagiklik matrisi Sekil 7°de gosterildi ve analiz
sonuglar1 ise Tablo 2’de verildi.
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Sekil 5. Bu caligmanin egitim-test verilerine ait basari
grafikleri (The success graphs of the training-test data of this study)
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Sekil 6. Bu caligmanin egitim-test verilerine ait kayip
grafikleri (The loss graphs of the training-test data of this study)

Tablo 2. Deneyin karmagiklik matrisinden elde edilen analiz sonuglar1 (Analysis results obtained from the confusion matrix of the experiment)

. F-Skr. Duy. Ozg. Has. Dgr. Genel
Model ve Yontem Simif %) %) %) %) %) Dar. (%)
U*;SB Sahte 9141 90,09 92,88 92,76 91,48
DDI 91,48
&
Glove Gergek 9155 92,88 90,09 90,25 91,48
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Sekil 7. Deneysel analiz sonucu elde edilen karmagsiklik
matris grafigi (Confusion matrix graph obtained as a result of
experimental analysis)

Deneyin son asamasinda sahte ve gercek haberlerin
kelime basliklarinin yer aldigi kelime bulut gorseli
olusturuldu. Buradaki amacimiz sahte haberlerin etiket
gorselleri  ile gercek haberin  etiket  gorselini
karsilagtirmakti. Kelime bulutlarmin olusturulmasinda
python yaziliminda yer alan “Word Cloud” parametresi
kullanildi. Kelime bulutlarinin sagladigi yarar, istenilen
anahtar  kelimelerin  okuyucuya gorsellestirilerek
sunulmasidir. Bdylece daha ¢ok okur tarafindan ilgi
¢ekilmesi amacglanmaktadir (Atenstaedt, 2012). Sahte
haberlerin kelime bulut semast Sekil 8’de gosterildi ve
gercek haberlerin kelime bulut semasi Sekil 9°da
gosterildi. Sekil 8 ve Sekil 9 karsilastirildiginda
okuyucu goziine dogrudan etkileyen biiyiik etiketler
birbirinden farkhidir. Bu durum haberlerin sahte ve
gercek olma durumlari ile dogrudan ilgilidir.
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Sekil 8. Sahte haberlerin kelime bulut gésterimi (Word cloud
representation of fake news)
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Sekil 9. Gergek haberlerin kelime bulut gosterimi (Word cloud
representation of real news)

5. Tartisma (Discussion)

Sahte web haberlerinin bilingli veya bilingsiz bir
sekilde sayisinin son zamanlarda artmasi toplumlarda
kaosa kadar siiriiklenebilecek bir problem haline
gelmistir. Bu tiir durumlarda insanlar tarafindan 6nlem
alinmas1 milyarlarca kitlesi olan sosyal ve dijital
medyada oOniine gecilemez bir vaziyettir. Ciinki
saniyesinde kontrol edilmeyen haber hedefindeki
kitlelere hizli bir sekilde yayilabilmektedir. Peki, bu
durumun 6niine nasil gegilir veya nasil minimize edilir?
Aslinda problemin ¢dziimii problemin olustugu
kaynagin kendisindedir. Yani yine ¢6ziim sosyal ve
dijital medyay: kontrol edebilen milyarlarca bilgiyi
anlik bir zamanda siizebilen yazilimlar ile ¢oziilebilir.
Bizde bu yaklagima uyarak c¢alismamizda yapay zeka
tabanli UKSB ve DDI yéntemlerini modelleyerek sahte
haberleri  algilayabilen bir yaklasim  sunduk.
Calismamiza benzer model ile katki sunan bir ¢alismada
(S wve Chitturi, 2020) tarafindan 2018 yilinda
gerceklestirmigtir.  Bu g¢alisma ile ilgili analiz sonucu
Tablo 3°te verildi.

Tablo 3. Benzer yaklagim ile gerceklestirilmis ¢aligmalarin
karsilastirilmas1 (Comparison of studies carried out with a similar
approach)

Test Model

Makale Yil Verisi / ]z)gr)
(%) Yontem 0
( Sreekumar 2020 20 UKSB,DDi 91,32
ve Chitturi)
Bu ¢alisma 2021 25 UKSB, DDI 91,48

(Sreekumar ve Chitturi, 2020) calismasinda “George
Mclintires Fake News” acik erisimli veri setini
(MclIntire, 2017) kullandilar. Onlar, UKSB ve DDIi
yontemlerini modelleyerek sahte haberlerin tespitini
%91,32 oraninda bir basar ile gerceklestirdiler. Onlarin
kelimeler {izerinde 6zellikler ¢ikartarak bu basarty1 elde
ettiler. Ayrica ¢aligmalarinda test verisi orant onlarin
%20°di. Bizim ¢aligmamizda ise bu oran %25°di. Bizim
egitim veri oranimiz onlarin egitim verisi oranina gore
daha diistiktiir; fakat daha iyi performans elde edilmistir.
Bu smiflandirma farkliligt modeller igin secilmis
parametreler ve degerleri ile alakali oldugunu
diistiniiyorum. Ayrica onlarin kullandig1 veri seti sayisi
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bizim kullandigimiz veri setinden diisiiktii. Sonugcta iki
¢alisgmada benzer modeller ile farkli veri seti tiiriinden
yakin dogrulama sonucu almiglardir.

Calismamizin test basarisimi artirmak igin farkl
optimizasyon yodntemlerini de (SGD, Adadelta vb.)
analiz ettik; fakat Adam yontemi ile elde edilen
basarinin iizerinde bir sonug elde edemedigimiz i¢in
diger optimizasyon yontemlerinin sonuglarini analizlere
eklemedik. Bunun disinda UKSB modelinin yogunluk
katman sayisint artirmayr denedik; fakat bu
denememizde basariy1 artirmadigi i¢in en ideal model
katmanlari ile siniflandirmay1 gerceklestirdik.

6. Sonuclar (Conclusions)

Yakin zamana kadar toplumlar gorsel ve basili
medya aracilig1 ile haberleri takip edebilmekteydiler.
Fakat son zamanlarda bu durum sosyal ve dijital medya
iizerinden yiiriitiilmektedir. Haberlerin aktarildigi bu tip
iletisim ortamlarinda hizli bir sekilde bilgiler yayildigi
icin etkisi de biiyiik olabilmektedir. Bu makale ile sosyal
ve dijital medya ortamlarinda sahte haberlerin 6niine
gecebilmek i¢in  yapay zekd tabanli bir analiz
gercgeklestirilmistir. Calismanin amaci sahte haberlerin
tespitinde ileri teknolojik yaklagimlar1 bir arada
kullanarak basarili bir sekilde gergeklestirilmesini
saglamakti. Bizde, UKSB ile beraber DDI yd&ntemini
modelleyerek haber icerikli veri setinin analizini
gerceklestirdik. Egitim verilerinde elde edilen dogruluk
basarisi %99,83’di ve test verilerinden elde edilen
dogruluk basarist %91,48’di. Bu sonuglar bize sosyal
platformlar {izerinde gerceklestirecegimiz g¢aligmalara
umut verici oldu.

Gelecek calismada, Tiirkge haber web sitelerinden
olusturulmus veri setleri iizerinden sahte haberlerin ve
yanlis bilgilerin tespitini farkli yaklagimlar ile birlikte
analizleri gergeklestirilecektir.
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