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Kitlelerin Giicii Adina Gii¢ Bende Artik: Basaril Kitle Fonlamasi

Projelerin Ozelliklerinin Tespit Edilmesi

By the Power of Grayskull, I Have the Power: Determining the Characteristics of
Successful Crowdfunding Projects

Dr. Ogr. Uyesi Cem GURLER"“*
Oz
Kitle fonlamasi, fon bulmada sikint1 yasayan proje sahipleri i¢in alternatif bir finansman yontemi olarak
kendine yer edinmistir. Proje sahipleri, kitle fonlamasi platformlarina projelerini sunarak, bireylerden fon
talep etmekte ve topladiklart fonlarla projelerini gerceklestirebilmektedir. Projeler, platformda
yayinlandiktan sonra proje giincellenebilir, fon saglayanlar tarafindan yorum yapilabilir ve bdylelikle
projenin basari durumu etkilenebilmektedir. Bu nedenle mevcut ¢alismada, kitle fonlamasi projelerinin
baslangi¢larinda basari durumlarinin tespit edilmesi amaglanmustir. Literatiirdeki ¢aligmalardan farkli
olarak, sadece projenin baslangic agsamasinda, proje sahibinin degistirebilecegi sayisal degiskenler analize
dahil edilmistir. Veri setinde, 6diil temelli kitle fonlamas: platformu olan Kickstarter.com’a sunulan ve
caligmanin amacina uyan toplamda 4758 proje ile 8 degisken bulunmaktadir. Lojistik regresyon analizi
sonuglarina gore, kisa tanitim uzunlugu, tanitim uzunlugu ve video sayisinin proje basarisini etkilemedigi,
istenen fon miktari, sik kullanilan soru sayisi, 6diil sayisi, gorsel sayisi ve proje siiresinin proje basarisini
etkiledigi tespit edilmistir. Ayrica kurulan modelle, projelerin basari durumlart %75.6 dogru

siniflandirilmustir.  Lojistik regresyon analizinin haricinde, t-test ve korelasyon analizleri de veriye
uygulanmis ve sonuglar yorumlanmustir.

Anahtar Kelimeler: Kitle fonlamasi, siniflandirma, lojistik regresyon.

Makale Tiirii: Arastirma

Abstract

Crowdfunding has emerged as an alternative financing method for project owners who have difficulties in
finding funds. Project owners submit their projects to crowdfunding platforms, request funds from
individuals and put their projects into action with the funds they collect. After the projects are published
on the platform, the project can be updated, funders can make comments, and thus the project’s success
can be affected. Therefore, in the present study, it is aimed to determine the success of crowdfunding
projects at the beginning. Unlike the studies in the literature, only the numerical variables that the project
owner can change at the beginning of the project are included in the analysis. In the dataset, there are 8
variables with a total of 4758 projects submitted to Kickstarter.com, a reward-based crowdfunding
platform. According to the results of the logistic regression analysis, it was determined that description
length, full description length and number of videos did not affect success of a project, while goal amount
of funding, number of frequently used questions, the number of awards, the number of images and the
project duration affected the success of the project. The classification rate of the proposed model was
%?75.6. In addition to the logistic regression analysis, t-test and correlation analyzes were also applied to
the data and the results were interpreted.
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Kitle fonlamast kavrami ilk olarak 2006 yilinda Micheal Sullivan tarafindan
kullanilmistir (Gobble, 2012). Mitra (2013) kitle fonlamasin1 sdyle tanimlamaktadir: “Kitle
fonlamasi, bir projenin bankalar, risk sermayedarlar: veya melek yatirimci gibi profesyonel
akredite kuruluslar veya bireyler yerine bir grup birey (topluca kitle) tarafindan finanse
edilmesidir.” Kitle fonlamasinin dort farkli tiiri mevcuttur; bagis, 6diil, bor¢ ve hisse senedi
temelli (Gadja ve Walton, 2013). Bagis temelli kitle fonlamasinda, destekgiler higbir beklentiye
girmeden fon saglamaktadir. Odiil temelli kitle fonlamasinda, destek¢i saglamis oldugu fon
karsiliginda, daha 6nceden belirlenmis bir 6diil kazanmaktadir (Kuti and Madarasz, 2014). Borg
temelli kitle fonlamasinda, destek¢inin sagladigi fon belirlenen vadede, genellikle belirli bir faiz
orantyla birlikte 6denmektedir. Hisse senedi temelli kitle fonlamasinda ise destek¢i sagladigi
fon karsiliginda hisse senedi almaktadir (Gadja ve Walton, 2013). Borg ve hisse senedi temelli
kitle fonlamasinin uygulanabilmesi i¢in ilgili iilkenin sermaye piyasasi kurullari tarafindan
regiile edilmelidir. 2012 yilinda Amerika Birlesik Devletleri’nde yapilan diizenleme ile borg ve
hisse senedi temelli kitle fonlamasi i¢in bir zemin olusturulmus ve 2016 yilindan sonra da ilk
menkul kiymet kitle fonlamasi yapilabilir hale gelmistir. Tiirkiye’de ise su an i¢in sadece yasal
zemin olusturulmustur (Kirbiyik, 2018). Bu a¢idan bakilinca, bagis ve o6diil temelli kitle
fonlamasinin, bor¢ ve hisse senedi temelli kitle fonlamasina gore uygulanabilirliginin daha
kolay oldugu ifade edilebilir.

Gilintimiizde proje sahipleri, kredi, melek yatirimei, risk sermayedar: gibi pek ¢ok farkli
yontemle ihtiya¢ duydugu finansmana ulasabilmektedir. Proje sahipleri kredi karsiliginda belli
bir faiz 6demekle yiikiimlilerdir ve sartlar1 genellikle kredi verenler belirlemektedir. Risk
sermayedarlar1 genellikle hisse senedi yoluyla proje sahiplerine yatirim saglamaktadir (Ipekten,
2006). Melek yatirimeilar yatirim yaptiklar1 projelere ortak olmakta (Bing6l ve Tiirkmen, 2016)
ayrica kendilerine konum olarak yakin olan projelere yatirim yapmaktadir (Morrissette, 2007).
Kitle fonlamasinin, diger finansman tiirlerinden en onemli farklar1 olarak, proje sahibinin
kimseye ortaklik vermek zorunda kalmamasi, faiz 6demesi yapmamasi ve Diinya’nin her
yerinden destekg¢i bulabilmesi gosterilebilir. Proje sahipleri, bor¢ veya hisse senedi temelli kitle
fonlamasi1 uygulamalarinda destekgilere faiz ddeyebilir ya da hisse senedi teklif edebilirken,
bagis veya odiil temelli fonlamada ek bir finansman maliyetine katlanmamaktadir. Ornegin
Tiirkiye’de ikamet eden bir proje sahibi, kitle fonlamasi siteleri araciligiyla, Diinya’nin farkl
iilkelerinden destek¢i bulabilmekte ve faiz ya da ortaklik vermek yerine 6diil vererek projelerini
gerceklestirebilmektedir.

Uluslararas1 literatiirde pek ¢ok calisma projeleri etkileyen faktorleri belirlemeye
calismistir. Mevcut ¢alismada amag, projenin fon toplamaya baslamadan 6nce, proje basarisinin
tahmin edilmesidir. Bu amagla ¢aligmada sadece proje sahibinin {izerinde etkisi oldugu ve proje
baslamadan once belirleyebilecegi degiskenler kullanilmistir. Ayrica, ulusal literatiirde de kitle
fonlamasinda basariy1 etkileyen faktorleri inceleyen ilk ¢aligmalardan biri olmast
hedeflenmistir. Calismanin ikinci boliimiinde literatiir taramasi yapilmistir. Literatiirden sonra
metodolojiden bahsedilmis ve sonrasinda bulgular paylasilmistir. Son olarak da sonug ve
tartisma bolimii yer almstir.

1. Literatiir Taramasi

Greenberg vd., (2013), lojistik regresyonun da oldugu 6 farkli yontemle, projeleri basari
durumlarina goére smiflandirmiglardir. Lojistik regresyon %65.09 oraniyla projeleri dogru
siiflandirirken, en iyi performansi gosteren aga¢c modeli basar1 durumunu %68 oraninda dogru
siniflandirmistir. Guo vd., (2020) kitle fonlamasi projelerin %70.8, Zhou vd., (2018) ise %73
dogru tahmin etmislerdir. Yu vd., (2018) lojistik regresyon, karar agaci, yapay sinir aglarinin
oldugu 7 farkli yontem kullanarak, Kickstarter’da yer alan projeleri bagar1 durumlarina goére
simiflandirmiglardir ve en iyi performansi yapay sinir aglar1 gostermistir. Lojistik regresyon
analiziyle ise verileri %89.07°lik dogrulukla simiflandirmislardir. Nabar (2020), lojistik
regresyonla birlikte 7 farkli yontem kullanarak kitle fonlamasi verilerini siniflandirmistir ve en
iyi performansit Extreme Gradient Boosting ile elde etmistir. Lojistik regresyon verileri %64
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dogru siiflandirabilmistir. Paintsil vd., (2021) ise lojistik regresyon kullanarak projelerin bagari
durumunu %87.5’le tahmin edebilmistir. Ahmad vd., (2017) 12 degisken kullanarak projeleri
basari durumuna gore altt farkli yontemle siniflandirmistir. Kurduklart model, lojistik
regresyonla projeleri %92.41 dogru siniflandirirken, en iyi performans: %94.29’la Random
Forest gostermistir. Projelerin siniflandirilmast i¢cin Kaur ve Gera (2017) farkli yontemler
kullanmis ve lojistik regresyon %76.7 siiflandirma orani ile en iyi yontem olmustur.

Istenen fon miktarmin biiyiik bir kismi toplandiktan sonra, potansiyel destekgiler
fonlamanin basarili olacagini diisiinerek destek vermemektedir. Projede istenen fon miktari,
proje basarisini etkilemektedir. Bu yiizden proje sahipleri fon miktarii dikkatli bir sekilde
belirlemeliler (Kuppuswamy ve Bayus, 2018). Ullah ve Zhou (2020) dogru fon miktar1 ve proje
stiresinin tespiti, proje basarisim 6nemli 6l¢iide etkiledigini bulmuslardir. Zhou vd., (2018),
istenen fon miktar1 ile proje siiresi arttikca projenin basar1 sansi azaldigini, 6diil sayisi,
proje/proje sahibinin Facebook sayfasindaki takipgileri, gorsel ve video sayisi arttik¢a ise
projenin basar1 sansinin arttigini belirtmislerdir. Mollick (2012) de benzer sekilde istenen fon
miktart ile proje siiresi arttikga projenin basari sansinin azaldigini tespit etmis, ayrica projelerin
genellikle ufak marjlarla basarili oldugunu ya da toplanan fon ile istenen fon arasinda biiyiik
farklar olustugunu raporlamistir. Kuppuswamy ve Bayus (2018), nispeten diisiik fon isteyen,
daha kisa siireli, en az 1 video yayinlamis ve fazla 6diil sayisina sahip projelerin basarili olma
sansinin daha ytliksek oldugu, basarisiz projelerin ¢cok azinin talep ettikleri fonun %50’sinden
fazlasini toplayabildigi sonucuna ulagmislardir. Ayrica projelerin ilk ve son haftalarinda daha
fazla fon topladiklarini belirtmiglerdir. Crosetto ve Regner (2014) de istenen fon miktar: arttikca
ve projenin siiresi uzadikca, projenin basarili olma sansinin azaldigini, ayrica, heniiz istenen fon
miktaria ulasmamuis projelerin, siirenin sonuna dogru fonlanma sansinin diisiik oldugunu tespit
etmistir. Cordova vd., (2015), Mollick (2012), Crosetto ve Regner (2014) ve Zhou vd., (2018)’e
benzer sekilde istenen fon miktar1 arttikca proje basar1 sansi azaldigini belirtirken, onlardan
farkli olarak proje siiresinin artmasinin, basar1 sansin1 da arttirdigini bulmuslardir. Kunz vd.,
(2016) projenin basari olasiligmi etkileyen faktorlerin tespiti ig¢in farkli hipotezler
olusturmuslardir. Analiz sonuglarina gore proje agiklamasi uzadikca basari sansinin artmadigi,
projede en az bir videonun olmasinin, 6diil sayisinin artmasinin ve proje sahibinin daha 6nce
basariyla sonuglanmis proje sayisinin artmasinin proje basari sansini arttirdigi ortaya ¢ikmustir.
Koch ve Siering (2015), proje agiklamasi, gorsel, video ve proje sahibinin baska projeleri
desteklemesinin proje basarisini etkiledigini, fakat proje sahibinin daha once olusturdugu proje
sayisinin etkilemedigini tespit etmislerdir. Ryoba vd., (2020) tanitim uzunlugu, 6dil sayisi,
video sayisi, yapilan giincelleme sayisi, istenen fon miktari, 6diil seviyelerinin sayisi, proje
sahibinin daha onceden baslattigi proje sayisi, proje sahibinin daha once destekledigi proje
sayist ve yorum sayist degiskenlerinin proje basarisini tahmin etmede etkili olduklarini
raporlamiglardir. Guo vd., (2020) calismalarinda, istenen fon tutari, projenin baslangicindan
itibaren gecen siire ve proje admin uzunlugunun proje basarisini etkileyen en énemli faktorler
oldugunu belirtmislerdir. Paintsil vd., (2021) elde ettigi sonuglara gdre projenin basari
durumunu etkileyen en 6nemli {i¢ degisken sirasiyla destekgi sayisi, ortalama verilen fon miktar
ve proje siresidir. Joenssen vd., (2014) odiillerin tahmini teslim tarihi, gdrsel sayisi ve
giincelleme sayisinin proje basarisini etkiledigini tespit etmislerdir. Moutinho ve Leite (2013)
proje sahibinin baska projeleri desteklemesi, basit ddiiller ve diisiik miktarda para istenmesinin
projenin basar1 sansini arttirdigini belirlemislerdir. Ayrica somut ve ilging ddillerinde basari
sansini arttirdigini bulmuslardir. Xiao vd., (2014), Kickstarter verileriyle yaptiklari ¢alismada,
istenecek destek miktarlarmdan en yiiksek olaninin fazla belirlenmesinin, projenin basarili olma
sansin arttirdigin1 bulmuslardir. Ayrica, vaat edilen 6diil sayist ile toplanan para arasinda da
negatif bir iligki oldugu sonucuna ulagsmiglardir. Kaur ve Gera (2017) ise Xiao vd., (2014)’{in
aksine basar ile 0diill sayis1 arasinda yiliksek ve pozitif korelasyon, Cordova vd., (2015)’e
benzer sekilde proje siiresi ile basari arasinda pozitif korelasyon tespit etmistir. Crosetto ve
Regner (2014), proje tanittiminda kullanilan kelime sayisi, fotograf sayisi ve video sayisi ile
projeye ilgi gosteren kisi sayist arasinda pozitif korelasyon oldugunu tespit etmislerdir. Kitle
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fonlamasi, bilimsel arastirmalar i¢in de kullanilmaktadir. Geleneksel yontemlere kiyasla, daha
cok 6grenci ve kiiglik arastirmacilar tarafindan kullanilmaktadir. Ayrica kadinlarin projelerinin
basar1 sanst daha yiiksektir (Sauermann vd., 2019). Ullah ve Zhou (2020) de kadin proje
sahiplerinin basar1 sansinin daha yiiksek oldugunu bulmuslardir.

Meija vd. (2019), eckonometrik analiz kullanarak, kitlesel fonlama bagislarinda
seffafligin etkilerini incelemislerdir. Analiz sonuglarina gore, projede yapilan giincellemelerde
kullanilan, projeyle alakali kelime sayisinin artmasi, projeye yapilacak fon miktarinin aylik 65$
artmasii saglamaktadir. Liao vd. (2015) yaptiklar1 ekonometrik analiz sonucunda, icsel ve
dissal sosyal sermayenin, tek basina projenin basarist {izerinde etkisi oldugunu tespit
etmislerdir. Cecere vd. (2017), bireylerin fon saglarken rasyonel giidiiler yerine daha ¢ok sosyal
etkiye gore karar verdiklerini belirtmislerdir. Negrdo ve Brito (2021) ekonometrik analizle,
projede istenen fon miktarinin proje basarisini negatif, siirecte toplanan paranin proje basarisini
pozitif etkiledigini bulmuslardir. Hou vd. (2020) yaptiklar1 ekonometrik analiz sonucunda proje
stiresinin sonuna dogru projenin yogunlugunun azaldigini ve fonlayan sayisi arttikga projenin
basar1 sansinin arttigini raporlamislardir.

2. Metodoloji
2.1. Veri

Calismada kullanilan veri Kaggle.com’dan alinmistir (Hilmi, 2019). Veri setinde Subat
2019 ile Haziran 2019 tarihleri arasinda, Kickstarter sitesinde yayinlanan 8028 proje mevcuttur.
Caligmanin amacina paralel toplam 10 adet degisken bulunmaktadir: kisa tanitim uzunlugu,
tanitimin tamaminin uzunlugu, toplanmak istenen fonun para birimi, toplanmak istenen fon, stk
sorulan sorular sayisi, vaat edilen 6dil sayisi, projeyle ilgili gorsel sayisi, projeyle ilgili video
sayis1 ve projenin siiresi, projenin durumu. Para birimi degiskeninde Amerikan Dolari, Meksika
Dolari, Hong Kong Dolari, Kron, Euro ve Pound olmak {izere 6 farkli para birimi mevcuttur.
Para birimlerinin degeri, istenecek fon miktarin1 degistirecegi i¢in ¢alismada sadece Amerikan
Dolan isteyen projeler kullanilmigtir. Ayrica veri setinde proje sahibi veya Kickstarter
tarafindan iptal edilen, telif haklar1 kapsaminda durdurulan, basarili ya da basarisiz bir sekilde
sonuglanan projeler mevcuttur. iptal edilen ve durdurulan projeler tamamlanmadig igin analiz
disinda birakilmig, sadece basarili ya da basarisiz sekilde sonuglanan projeler analize dahil
edilmistir. Sonug olarak analizde 9 degisken (Tablo 1) ve 4758 proje yer almistir.

Tablo 1. Analizde yer alan degiskenler ve tanimlari

Degisken Tanimi

Kisa tanitim uzunlugu Projenin kisa tanitiminda kullanilan harf sayisi
Tanitimin uzunlugu Proje sayfasinda yer alan tanitimda kullanilan harf sayis1
Fon miktari Toplanmak istenen fon miktar

SSS sayist Proje sayfasinda yer alan sik sorulan sorularin sayisi
Odiil sayist Projede vaat edilen 6diil sayist

Gorsel sayisi Projede yer alan gorsellerin toplam sayist

Video sayisi Projede yer alan videolarin toplam sayisi

Siire Projenin fon toplayacag siirenin uzunlugu

Durum Projenin bagarili ya da basarisizlik durumu

2.2. Yontem

Caligmanin amacina uygun olarak, projelerin siniflandirilmasi igin lojistik regresyon
analizi kullanilmistir. Lojistik regresyon analizinden once verilere korelasyon analizi ve t-testi
analizi uygulanmistir. Korelasyon analizi uygulanmasindaki amag, analizde kullanilan
degiskenler arasindaki iliskilerin belirlenmesidir. Korelasyon analizinden sonra verilere t-test
analizi uygulanmistir. T-test analiziyle, analizde kullanilan degiskenlerin projelerin basari
durumlarima gore nasil farklilagtiklar1 incelenmistir. Korelasyon ve t-testten sonra son olarak
lojistik regresyon analiziyle projeler basar1 durumlarina gore siniflandirilmstir.
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2.2.1. Lojistik Regresyon

1958 yilinda David Cox tarafindan gelistirilen lojistik regresyon, genelde ikili
siniflandirma problemlerinde kullanilan bir yontemdir. Lojistik regresyonda modelin ¢iktisi O ile
1 arasinda degisir ve bir olasiliktir (Panesar, 2019). Bagimli degiskenin nominal oldugu
durumlarda, bagimli degisken normal dagilmayacagi icin En Kiiciikk Kareler Yontemi
kullanilamamaktadir. Boyle durumlarda En Kiicilik Kareler Yontemine alternatif olarak Lojistik
Regresyon tercih edilebilir (Albayrak, 2006).

k sayida tahminleyenle p fonksiyonunu lineer bir formda yazmak gerekirse, su formiil
kullanilabilir (Diez vd., 2017; Shmueli vd., 2017):
p = Bo + B1x1 + Boxy + o + Brexy
Yukarida yer alan lineer fonksiyon, olasiligin 0 ile 1 arasinda olacagimi garanti etmez
(Bruce wvd., 2020; Giudici, 2003; Shmueli vd., 2017). Bu sorunu diizeltmek igin,
tahminleyicilere ters logit fonksiyonu uygulanir ve tahminleyenlerin non lineer fonksiyonu
asagidaki gibi olur:
_ 1
P= 1 + e~ Bo+Bix1+B2xz++BrXk)

3. Bulgular

Veri setinde 2752 basarili, 2006 basarisiz proje bulunmaktadir. Projelerin, basari
durumlarima gore istedikleri ve topladiklari toplam fon miktar1 Grafik 1’de goriilmektedir.
Basarili projeler yaklasik 25 Milyon $ fon isterken, 93 Milyon $’a yakin fon toplamislardir.
Basarisiz projeler ise yaklasik 78 Milyon $ fon isterken, sadece 3 Milyon $ toplayabilmislerdir.
Bu baglamda basarisiz projelerin istedikleri fon miktarlarimin olduk¢a yiiksek oldugu ifade
edilebilir.

Grafik 1. Projelerin basar1 durumlarina gore talep ettikleri ve topladiklar1 fon miktarlari

100000000 92710595
78347808
80000000
60000000
40000000 24906285
20000000
3084370
0 —
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B Bagsarili ® Basarisiz

Analizde kullanilan degiskenler arasindaki iliskilerin tespiti igin korelasyon analizi
uygulanmigtir. Degiskenler arasindaki iliski anlamsizsa, tabloda istii ¢arpi ile kapatilmustir.
Degiskenler arasi en yiiksek iliski gorsel ile durum arasindadir (r= 0.47). Durum, KTU harig
tim degiskenlerle anlamli bir iliskiye sahiptir. Durum ile siire ve fon degiskenleri arasinda
negatif yonli bir iligki, geri kalan degiskenlerle ise pozitif yonlii bir iliski vardir. Durum ile
iligkiye gore siralama su sekildedir: gorsel, 6diil, siire, fon, TU, SSS, video.
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Veri setinde yer alan degiskenlerin tanimsal istatistikleri ve degiskenlerin aldig
degerlerin, projenin basar1 durumuna gore farklilasip farklilasmadiginin tespiti i¢in yapilan t-test
analiz sonucu Tablo 2’de yer almaktadir. Kisa tanitim uzunlugu hari¢, tiim degiskenlerin
degerleri, projenin basari durumuna gore farklilagmaktadir. Kisa tanitim uzunlugunun proje
basarisina gore degismedigi goriilmektedir (p=0.576). Basarili projelerde tanitim uzunlugunun,
SSS sayisinin, ddiil sayisinin, gorsel sayisinin ve video sayisinin ortalamasi, basarisiz projelere
gore daha fazladir (p<0.001). Ayrica basarili projelerde fon miktarinin ve siirenin ortalamasi,
basarisiz projelere gore daha dusiiktiir (p<0.001).

Tablo 2. Degiskenlere ait tanimsal istatistikler ve t-testi sonuglari

Degisken Durum Ort Medyan Min Maks Std. Sapma p
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Proje basarisinin tahmini i¢in, projenin basari durumu bagimli, kisa tanitim uzunlugu,
tanitimin uzunlugu, fon miktari, sss sayisi, 0diill sayisi, gorsel sayisi, video sayisi, siire
degiskenleri bagimsiz degiskenler olacak sekilde lojistik regresyon modeli kurulmustur. Lojistik
regresyon analizinde geriye dogru Wald yontemi kullanilmistir ve yontem 4. Adimda modelde
yer alan anlamli degiskenleri belirlemistir (Tablo 3). Ombinus test sonucuna goére kurulan model
anlamhdir (ki-kare= 1448.610, p<0.001). Nagelkerke R Kare degeri 0.353 olarak bulunmustur.
Bu deger, modelde yer alan degiskenler ile proje basarist arasinda %35.3’liik bir iligki oldugunu
gostermektedir. Analiz sonuglarina gore fon miktari ve siire arttikga projenin basarili olma sanst
azalmaktadir. SSS sayisi, 0diill sayis1 ve gorsel sayisi arttikga, projenin basarili olma sansi
artmaktadir. Degiskenler arasinda, basariy1 en fazla 6diil sayisi etkilemektedir.

Tablo 3. Lojistik Regresyon Sonuglari

Degiskenler B Std. Hata Wald p Exp(3)
Fon miktar1 -0.000033 0.000002 193.302 <0.001 0.999967
SSS sayisi .108 0.020 30.432 <0.001 1.114
Odiil sayist .109 .008 172.298 <0.001 1.116
Gorsel sayisi .061 .004 220.134 <0.001 1.062
Siire -.038 .003 167.848 <0.001 .963
Sabit 490 118 17.318 <0.001 1.632

Veri setinde yer alan 2752 basarili projenin 2301’1 (%83.6) analiz sonucunda dogru
tahmin edilmistir. Basarisiz projelerin ise %64.6’s1 dogru tahmin edilmistir. Bu baglamda,
model basarili projeleri tahmin etmede daha basarilidir yorumu yapilabilir. Modelin dogru
siiflandirma orani ise %75.6’dir (Tablo 4).

Tablo 4. Siiflandirma Tablosu

Tahmin
Basarili Basarisiz %
Gézlenen Basaril 2301 451 83.6
Basarisiz 711 1295 64.6
Dogru Smiflandirma Orant 75.6

Sonug¢ ve Tartisma

Kitle fonlamasi, projelerini gerceklestirmek isteyen fakat fon sikintisi yasayanlarin,
siklikla bagvurdugu alternatif bir finansman yontemidir. Mevcut ¢aligmanin amaci, proje fon
toplamaya baslamadan 6nce kisa tanitim uzunlugu, tanitimin uzunlugu, fon miktari, SSS say1si,
odiil sayisi, gorsel sayisi, video sayisi ve silire degiskenlerini kullanarak basarili durumunun
tahmin edilmesi ve proje sahiplerine 1s1k tutmaktir. Bu baglamda, Kickstarter.com’da
yayinlanmis 8028 projeden, kriterlere uyan 4758 proje t-test, korelasyon ve lojistik regresyon
analizlerine gore incelenmistir. T-testi analizi sonucunda kisa tanitim uzunlugu harig, tiim
degiskenlerin proje basari durumuna gore farklilastigi belirlenmistir. Lojistik regresyon
sonucuna gore ise fon miktari, SSS sayisi, 6diil sayisi, gorsel sayisi ve siire degiskenlerinin
proje basart durumunu etkilemektedir. Ayrica kurulan model, projeleri %75.6 dogru
siniflandirmigtir.

Literatiirde pek ¢ok ¢alisma projede istenecek fon miktarinin ¢ok 6nemli oldugunu ve
basarisiz projelerin talep ettikleri fonlardan ¢ok daha az fon topladiklarmi tespit etmistir
(Mollick, 2012; Kuppuswamy ve Bayus, 2018). Mevcut calismada, literatiire benzer sekilde,
projelerin fonlanma oraninin medyan1 %140.4, basarisiz projelerin ise %3.97 olarak
bulunmustur. Bu baglamda, proje sahiplerinin fon miktarini belirlerken ¢ok dikkatli olmalari
gerekmektedir. Farkli caligmalar fon miktar1 arttikca projenin basart sansinin azaldigini
belirtmislerdir (Mollick, 2012; Cordova vd., 2015; Zhou vd., 2018). Lojistik regresyon
sonucunda, fon miktarinin proje basarisi tizerinde negatif etkisi oldugu goriilmektedir. T-testi
analiz sonucunda da basarisiz projelerin, basarili projelere gore daha fazla fon istedikleri ve
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aradaki farkin anlamli oldugu tespit edilmistir. Ayrica korelasyon analizi de istenen fon miktart
ile projenin basar1 durumu arasinda negatif bir iligki oldugunu gdstermektedir. Literatiirde, siire
ile proje basarisi arasinda farkli goriisler vardir. Baz1 (Cordova vd., 2015) caligmalar siire ile
basar1 arasinda pozitif iligki bulurken bazi ¢aligmalar (Mollick (2012), Crosetto ve Regner
(2014) ve Zhou vd., (2018)) negatif iliski bulmuslardir. Fon miktarina benzer sekilde, bu
calismada proje siiresi ile projenin basar siiresi arasinda da negatif bir iliski tespit edilmistir.
Lojistik regresyon ve korelasyon analizi sonuglarina gore, proje siiresi arttikca basart sansinin
azaldig1 sOylenebilir. T-testi analizi sonucunda, basarili projelerin ortalama siiresinin (30.1 giin),
basarisiz projelere (37.4 giin) gore daha az oldugu belirlenmistir. Korelasyon analizine gore,
stire, fon miktar1 hari¢ tiim degiskenlerle negatif iligskiye sahiptir. Bir bagka ifadeyle, istenen fon
miktar arttikca projenin stiresi de artmaktadir.

Kickstarter.com, projenin kisa tanitimi i¢in proje sahiplerine harf sinir1 koymaktadir. Bu
nedenle proje sahiplerinin kisa tanitimda kullandig1 kelime sayis1 da nispeten benzer olmaktadir.
Analiz sonuglart da bu durumu desteklemektedir. Lojistik regresyon sonucuna gore kisa tanitim
uzunlugu, projenin basari durumunu etkilememekte, korelasyon analizi sonucuna gore projenin
basari durumu ile kisa tanitim uzunlugu arasinda bir iliski bulunmamakta ve t-testi analizi
sonucuna gore de kisa tanitim uzunlugu, projenin basari durumuna gore degismemektedir.
Projenin agiklama kisminda kullanilan kelime sayisinin proje basarisimi tahmin etmede etkisi
olmadig1 belirlenmistir. Buna ragmen t-testi ve korelasyon analizi sonucuna gore basarili
projelerin, proje agiklamalarinda daha fazla kelime kullandig1 sdylenebilir. Mevcut ¢aligmada
yapilan tiim analiz sonuglarina gore, tanitimda kullanilan kelime sayisina benzer sekilde,
projede yer alan SSS sayis1 artmasinin, projenin basari sansini arttirdig séylenebilir.

Proje sahipleri, fikirlerine yonelik gorsel ve video ekleyerek, projelerinin gergeklesebilir
oldugunu fon saglayicilara gosterebilirler. Bu baglamda da gorsel ve video sayisinin artmasi,
proje basarisini etkileyecegi ifade edilebilir. Basarili projelerde gorsel sayisi (15.3), basarisiz
projelere gore (5.76) olduk¢a fazladir. Bunun yani sira, projenin basari durumu ile en yiiksek
korelasyona sahip olan degisken gorsel degiskenidir (r=0.47). Lojistik regresyon sonucuna gore
gorsel sayisinin artmasi, projenin basari sansini arttirmaktadir. Video ile ilgili sonuglara
bakildiginda ise gorsel sayisi kadar etkili olmadigi goriilmektedir. Basarili projelerin
%60.91’inde en az bir video varken, basarisiz projelerin %60.57’sinde en az bir video
yayinlanmistir. Korelasyon analizinin sonucuna gore ise anlamli degiskenler arasinda proje
basar1 durumuyla en diisiik korelasyona sahip olan degisken video degiskenidir. Ayrica lojistik
regresyon analizin son adiminda, basari durumunu etkilemedigi i¢in video analiz disinda
birakilmistir. Bir bagka ifadeyle, video sayisinin proje basarisi tizerinde bir etkisinin olmadigi
ifade edilebilir. Fon saglayanlarin, sagladiklar1 fon karsiliginda, proje sahibinin belirledigi
odiillerden almalari miimkiindiir. Mevcut c¢alismada, basarili projelerde 6diil sayisinin daha
yiiksek oldugu ve 6diil sayisi ile projenin basari durumu arasinda pozitif bir korelasyon oldugu
tespit edilmistir. Ayrica lojistik regresyon analizi sonucunda da 6diil sayisi arttik¢a projenin
basari sansinin arttig1 sonucuna ulasilmistir.
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