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Oz: Bu galismanin amaci, 2020-2021 Basketbol Siiper Ligi normal sezonunda oynanan miisabakalardaki oyun
tipi istatistiklerini ve playoff’a kalan 8 takim ile kalamayan 8 takim arasindaki farkli incelemektir. Normal
sezonda 16 takim arasinda oynanan 480 miisabaka sistematik gézlem yolu ile incelenmis ve 12 oyun tipinde
say1 girisimi ve kazanilan say1 olarak toplamda 5760 istatistik kaydedilmistir. Playoff’a kalan ve playoff dist
kalan gruba ait oyunla tipi istatistikleri karsilastirmak i¢in Bagimsiz ornekler t testleri kullanilmigtir. Bu iki
grubu ay1rt etmeye katkida bulunan oyun tipi istatistikleri degiskenlerini kesfetmek i¢in ayirici fonksiyon analizi
kullanilmistir. Bulgular playoff’a kalan takimlarin say1 girisimlerinde catch and shoot, isolation ve transition
say1 girisimi ortalamalarmin kalamayan takimlardan anlamli olarak daha yiiksek oldugunu gostermistir.
Playoff’a kalan takimlarin en ¢ok say1 girigsimi Isolation ve Transition oyun tiplerindenden geldigi ayrici
fonksiyon analizini bulgularinda gézlenmistir. Playoff’a kalan takimlarin Isolation ve Pick and Roll Roller oyun
tipinden kazandiklar1 sayr ortalamalarinin kalamayan takimlara gore istatiksel olarak anlamli oldugu
gozlenmistir. Ayrici fonksiyon analizi bulgulari isolation ve pick and roll handler oyun tipinin takim bagarisina
en biiyiik katkiy1 yapan degiskenler oldugu gostermistir. Bu sonuglar Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi’nin yiiksek
tempoda, sut agirlikli, dis oyuncularin pick and roll oyunuyla ve ayrica pivot oyuncularin sirt1 doniik oyunuyla
¢embere atig yaptigi bir lig oldugunu gostermektedir.

Anahtar Kelimeler: Basketbol, Oyun tipi, Istatistik, Mag¢ analizi

EXAMINING THE TURKIYE'S MEN'S BASKETBALL SUPER LEAGUE TEAMS
SUCCESS FOR THE 2020-2021 SEASON ACCORDING TO PLAY TYPE
STATISTICS

Abstract: The purpose of this study was to examine the game type statistics in the competitions played in the
regular season of the 2020-2021 Basketball Super League and difference between playoff teams and out of
playoff teams. In regular season, 480 matches played between 16 teams were examined by systematic
observation and a total of 5760 statistics were recorded in 12 game types as point posession and points won.
Independent samples t-tests were used to compare the game-type statistics of the playoff and non-playoff
groups. Discriminant function analysis was used to analyse the game type statistics variables that contributed
to distinguishing these two groups. The findings indicated that the means of catch and shoot, Isolation and
Transition points possessions of the playoff teams were significantly higher than the teams that did not qualify.
It was observed in the findings of the differential function analysis that Isolation and Transition game
possessions made more contributions to the playoff teams. It has been observed that playoff teams' mean points
gained by Isolation and Pick and Roll Roller game types were statistically significantly different than the teams
that did not qualify. The discriminant function analysis findings showed that Isolation and Pick and roll handler
game type were the variables that contributed the most to team success. These results show that the Turkish
Basketball Super League could be seen as a high-tempo, shooting-weighted league in which the outside players
prefer shoot using picks and the center players prefer to play when their backs turned.
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GIRIS

Basketbol, aerobik ve anaerobik enerji sistemlerinin birlikte kullanildigi; 6nceden belirlenen
hiicum ve savunma anlayislarin1 rakibine iistiinliik saglamak amaciyla uygulandigt; ytiksek
tempoda ve baski altinda hizli ve dogru karar vermeyi gerektiren bir takim sporudur
(Marmarinos ve ark., 2016; Ostojic ve ark., 2006). Bir basketbol mag¢1 esnasinda bireysel ve
takim olarak sergilenen belirli performanslarin kayit altina alinmasiyla basketbol mag istatistigi
olusturulur. Atilan sayi, 3 say1, 2 say1 ve serbest atig girisimleri ve basar1 durumlari, savunma
ve hiicum ribaundu, top calma, top kaybi, asist ve blok performanslarindan olusan mag
istatistikleri antrendrlere takimi ve rakipleri hakkinda rakamsal veriler saglar (Garcia ve
ark.,2013; Passos ve ark., 2011).

Basketbol mag1 esnasinda, oyuncularin sergiledikleri teknik, taktik beceriler ve fiziksel
performans ¢iktilari analiz ekiplerince (scout team) biitiin olarak degerlendirilerek, takimlarin
basarisina olan etkisi belirlenebilir ve bu analizler sayesinde takimlara antrenman programlama
ve maga hazirlanmada pozitif katki saglayabilir (Franks, ve ark, 2015; Shah ve Romijnders,
2016). Uluslararast ve ulusal basketbol federasyonlarin internet sayfalar1 basketbol mag
istatistikleri erisime a¢ik olmasi arastirmacilarin geligmis istatistiksel yontemleri kullanarak
mag¢ performansini farkli degiskenlere gére genis bir yelpazede inceledigi bir alan olmustur
(Cene, 2018; Dogan ve Ersoz, 2019; Garcia ve ark, 2013; Leicht, ve ark, 2017; Milanovic, ve
ark, 2016; Vaquera, ve ark, 2016).

Basketbol mag istatistikleri, taktiksel anlayisin ve kazanma stratejisinin belirlenmesinde
takimlarin ve oyuncularin performanslarint gosteren gecerli ve giivenilir nicel veri kaynagi
olarak kabul edilir (Madarame, 2017; Vaquera ve ark., 2016). Ancak, basketbolda basari,
oyuncularin bireysel performanslarinin toplamindan ziyade oyuncularin ikili, {iclii ve takim
olarak dinamik uyumundan gelmektedir (Marmarinos ve ark., 2016). Mag istatistigindeki
hiicum performanslarinin ardindaki taktiksel aksiyonlarin sayisin1 ve sonucunu gruplandirarak
aciklayan yeni parametrelerin tablo formunda kaydedilmesiyle oyun tipi istatistigi olusturulur.
Bu istatistikler video goriintiilerinin kesilip klip olusturulmasit ve manuel olarak sayisi ve
sonucunun not edilmesiyle elde edildiginden zaman alic1 ve ugrastirict bir siire¢ sonunda elde
edilir (Gudmundsson ve Horton, 2017). Basketbol maglarindaki bitiris hareketlerini anlatan
oyun tipi istatistiginin 12 parametresi bulunmaktadir. Bunlar uluslararasi alan yazinda Ingilizce
olarak, Catch and Drive (Pas alarak top siirerek gembere gitme ), Catch and shoot (Pas alip atig
yapmak), Cut (Cembere yapilan topsuz kosular) Hand off (Elden ele pas verme), Isolation (Bire
bir birakilan hiicum), Pick and pop (Perdelemeden sonra perdeleme yapan oyuncunun
cemberden uzaklasip pas alarak yaptigi atig), Pick 'n roll Handler (Perdeleme kullanilarak toplu
oyuncunun yaptigi atig), Pick and rolls Roller (Perdeleme yapan oyuncunun g¢embere
yaklagarak yaptig1 atig ), Post up (sirt1 doniik hiicum etme), Putback (Hiicum ribaundu sonrast
atis), Screen off (perdeleme kullanilarak yapilan atig) ve Transition (Gegis oyunu) olarak
adlandirilir. Oyun tipi istatistiklerinden faydalanarak hazirlanan analizlerin basketbolcularda
taktiksel oyun anlayislarini arttirarak takim performansia katki sagladigi diisiiniilmektedir
(Hughes, 2003; Lorenzo,ve ark., 2019).

Amerikan Ulusal Basketbol ligi (NBA) ve Euroleague bu yontemin kullanildig1 6ncii liglerdir
(Gerrard ve Alamar, 2014). Gegmiste siklikla karsilasilan basketbol mag istatistigiyle ilgili
arastirmalar gilinlimiizde yerini biinyesinde nitel veri barindiran oyun tipi istatistigi
caligmalarina birakmistir (Li ve Xu, 2021). Farkli amaclar ve metodolojik yaklasimlarla
gerceklestirilen caligsmalarinda catch and drive (Demenius, 2020), catch and shoot (Chang vd.,
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2014), NBA’de catch & shoot (Goldman ve Rao, 2013), cut aksiyonlari (Zukolo ve ark., 2019a),
handoff aksiyonlar1 (Zukolo, ve ark., 2019b), isolation (Karipidis, ve ark., 2010; Selmanovi¢
ve ark., 2015; Zukolo ve ark., 2019b), pick and roll oyunlar1 (Christmann ve ark., 2018;
Marmarinos ve ark., 2016; Matulaitis ve Bietkis, 2021; Vaquera ve ark., 2016), post-up
oyunlar1 (Courel-Ibanez ve ark.,, 2016), putback (Lehto ve ark., 2010), off-screens (Lehto ve
ark., 2010), transitions (Conte, ve ark., 2017) in etkisi incelenmistir.

Avrupa’nin en iyi basketbol ligleri arasinda olan Basketbol Siiper Ligindeki (BSL) mag
istatistiklerini konu alan caligmalara literatiirde rastlansa da bilindigi kadariyla oyun tipi
istatistigine gore yapilan bir ¢alisma heniiz bulunmamaktadir. Bu ¢alisma 2020-2021 sezonu
BSL’deki basar1 durumlarma gore ilk sekiz takim ile son sekiz takimi ayiran oyun tipi
istatistiklerinin say1 girisimi ve lretilen say1 degiskenlerine gore incelemeyi amaclamaktadir.
Bu nedenle, mevcut ¢alismanin bulgulart BSL’de tercih edilen oyun tiplerinin ve bu oyun
tiplerinin basarilarinin bilinmesi, antrendrlere ve analiz ekiplerine taktiksel hiicum anlayis1 ve
stratejileri belirlemede destek olabilir. Ayrica, menajerler ve analiz ekipleri, kadro yapilanmasi
icin sezon dncesi ve sezon i¢inde dogru kararlar alma konusunda bu ¢aligmanin sonuglarindan
yararlanabilirler.

YONTEM

Arastirma Modeli

Bu arastirmada sistematik gézlem metodu kullanilarak 2020-21 basketbol siiper ligi normal
sezonu oynanan tiim maglara ait oyun tipi istatistikler boylamsal olarak incelenmistir.
Sistematik gbézlem metodu alanyazinda oyun istatistiklerin belirlenmesinde en sik kullanilan
yontemlerden birisidir. (O'Donoghue, 2014). Sistematik gozlem metodu belirlenmis
yonergeleri takip ederek gozlem konusunda egitimli bir kisinin, ayni olay(lar) dizisini izleyen
diger kisilerle tutarli olarak, etkilesimleri gézlemlemesine, kaydetmesine ve analiz etmesine
olarak veren bir yontemdir (Bloom ve ark., 1999).

Evren-Orneklem

Arastirmanm Orneklemi evreni kapsayacak sekilde 2020-2021 sezonu erkekler basketbol
liginde normal sezonda 16 takimin i¢ saha ve deplasmanda oynadigi 480 miisabakadan
olusmaktadir.

Veri Toplama Araclari ve Yontemi

Aragtirmanin verilerini gozlem ile elde etmek igin oyun tipi istatistiklerindeki parametrelerin
sistematik olarak kaydedilecegi 6zel bir ¢izelge olusturulmustur. Gozlem yapacak kisiler
belirlenirken basketbol oyununa ve bilgisine sahip olan bireylerden goriisme yoluyla se¢im
yapilmistir. Bu segimler sonucunda farkli seviyelerde basketbol oyunculugu ve/veya
antrenorliik deneyimine sahip lisansiistii ve basketbol uzmanlik 6grencilerinden 16 kisilik bir
veri analizi ekibi olusturulmus ve bu ekibe oyun tipi istatistigi parametrelerinin tespiti ve
kaydedilmesi konusunda 5 giinliik bir egitim verilmistir. Veri toplama asamasina gegmeden
once gozlemciler-ici ve gozlemciler-arast degiskenligin belirlenmesi esastir (Losada ve
Manolov, 2014). Egitim sonrasinda gozlemcilerin ayni videolar {izerinde yaptiklari gozlem
sonuglar1 gozlemciler arasindaki tutarlilifi belirlemek amaciyla karsilastirilmis ve Kappa
korelasyon katsayilarinin (k = 0.92 ve k = 0.96) degerleri arasinda miikemmel uyum oranlari
arasinda oldugu bulunmustur (Cohen, 1960).
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Degiskenler

Calismanin bagimli degiskenleri BSL 2020-2021 normal sezon sonunda basar1 sirasina gore
ilk 8 takim iginde bitiren takimlar (playoff’a kalan takimlar) ve son 8 takim i¢inde bitiren
(playoff dis1 kalan) takimlardan olusmaktadir. Bununla birlikte, 12 farkli oyun tipi istatistigine
ait say1 girisimi ve liretilen say1 bu ¢alismanin bagimsiz degiskenlerini olugturmustur. Bagimsiz
degiskenler ve agiklamalari tablo 1 de gosterilmistir.

Tablo 1 Arastirmada kullanilan degiskenlerin kisaltmalar1 ve acgiklamalari

Degisken Kisaltilmas1  Tanim
Catch and drive - .
. CnD-Poss Pas alip gembere dogru hareket ederek yapilan atis denemesi

possessions

[?:itrftl; and drive CnD-Poi Pas alip gembere dogru hareket sonucunda kazanilan say1

Catch gnd shoot CnS-Poss Pas alip hemen yapilan atig girisimi

possessions

Ca-tch and shoot CnS-Poi Pas alip hemen yapilan atigtan kazanilan say1

points

Cut possessions Cut-Poss Say1 amaciyla ¢embere yapilan topsuz kosudan atig girisimi

Cut points Cut-Poi Say1 amaciyla ¢embere yapilan topsuz kosudan kazanilan say1

Handoff possessions Hof-Poss Elden ele verilen pas sonucunda olusan atig girisimi

Handoff points Hof-Poi Elden ele verilen pas sonucunda kazanilan say1

Isolation possessions Iso-Poss 1’e 1 birakilan oyundan atig girisimi

Isolation points Iso-Poi 1’e 1 birakilan oyundan kazanilan say1

Pick and pop PnP-Poss Perdelemeden sonra perdeleme yapan oyuncunun ¢emberden uzaklagarak

possessions aldig1 pas ile yapilan say1 girisimi

Pick and pop points  PnP-Poi Perdveleme. yapan oyuncunun perdelemeden sonra gemberden uzaklasarak
aldig pas ile kazanilan say1

Pick an'd roll handler PrH-Poss Perdeleme kullanarak toplu oyuncunun say1 girisimi

possessions

i:)cll; t:nd roll handler PrH-Poi Perdeleme kullanarak toplu oyuncunun kazandirdigi say1

Pick and roll roller . . L

possessions PrR-Poss Perdeleme yapan oyucunun ¢embere devrilmesiyle olugan say1 girisimi

:::)cll; t:nd roll roller PrR-Poi Perdeleme yapan oyucunun ¢embere devrilmesiyle kazanilan say1.

Post up possessions  PU-Poss C.em.be.re yakin yerlerden sirt1 doniik oynanan lel oyundan olugan say1
girisimi

Post up points PU-Poi Cembere yakin yerlerden sirt1 doniik oynanan lel oyundan kazanilan say1

Putback possessions PB-Poss Hiicum ribaundu sonrasi say1 girigimi

Putback points PB-Poi Hiicum ribaundu sonrasi kazanilan say1

Screen off L

possessions ScO-Poss Perdeleme yapilarak yapilan say1 girisimi

Screen off points ScO-Poi Perdeleme kullanilarak yapilan atistan kazanilan say1

Transition . C

possessions Trn-Poss Gegis oyunlarindan olusan say1 girigimi

Transition points Trn-Poi Gegis oyunlarindan kazanilan say1
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Verilerin Analizi

Aragtirmanin verilerini elde etmek i¢in 2020-2021 sezonu erkekler Tiirkiye basketbol siiper ligi
normal sezonuna ait 16 takimin i¢ saha ve deplasmanda oynadig1 480 mag Tiirkiiye Basketbol
Federasyonu resmi sitesinden indirilerek izlenmis ve degiskenlerin kodlanmasi ile elde edilen
5760 oyun tipi istatistigi kaydedilmistir. Kaydedilen veriler Microsoft Excel ¢caligma sayfasina
aktarilmigtir. Daha sonra veriler IBM SPSS versiyon 26.0 istatistik programi kullanilarak analiz
edilmistir.

Playoff’a kalan ve playoff disi kalan gruba ait oyunla ilgili istatistiklerden tanimlayici sonuglari
karsilastirmak icin bagimsiz drnekler t testleri kullanilmistir. Bu iki grubu ayirt etmeye katkida
bulunan oyun tipi istatistikleri degiskenlerini kesfetmek igin ayirici fonksiyon analizi
(diskriminant) kullanilmistir.

Diskriminant analizi, kategorik gruplar1 birbirinden ayirt eden bagimsiz degiskenlerin dogrusal
bir kombinasyonuna dayali olarak ortaya cikan fonksiyonlardan olusur. Diskriminant
fonksiyonlariin yorumunda |0.30|'dan yiiksek yapisal katsayilara sahip degiskenlerin gruplar
arasinda ayrim yapmaya katkisinin daha fazla oldugu sonucuna varilmistir (Tabachnick &
Fidell, 2000). Diskriminant analizi dogrusal ve egrisel olmak {iizere iki ana gruba ayrilir.
Dogrusal diskriminant analizinde, tiim grubun kovaryans matrislerinin homojen oldugunu
Egrisel diskriminant analizinde ise, tiim gruplarin kovaryans matrislerinin homojen olmadig1
varsayimi kullanilir (Ozdamar, 2013). Bu calismada Box'M testi sonucunda grubun kovaryans
matrisinin homojen olmadigr bulunmustur (F=2.399, p<0.05). Bu nedenle, bu c¢alismada
egirisel diskriminant analizi kullanilmistir. Istatistiksel analizler IBM SPSS 26.0 yazilim
programi kullanilarak uygulandi ve anlamlilik diizeyi p<0,05 olarak belirlenmistir.

BULGULAR

2020-2021 sezonunda BSL’ni ilk ve son sekiz sira iginde bitiren takimlarin hiicum da
kullandiklar1 oyun tiplerine ait say1 girisimlerinin karsilastirmasi tablo 2 de verilmistir. Tablo
2 incelendiginde iist sekiz i¢inde yer alan takimlarin isolation, post up ve put back hari¢ tiim
oyun tipi istatistiklerinde alt sekiz takimdan daha yiiksek ortalamalara sahip oldugunu
gostermektedir. Ayrica ilk sekiz i¢inde yer alan takimlarin en sik catch and shoot (15,97+ 7,23),
pick and roll handler(12,29+ 5,87), orta siklikta pick and roll roller (5,73+ 4,04) ve put back
(5,45+ 3,73) oyun tiplerini en az ise hand off (2,05+ 2,50), pick and pop (2,13+ 2,42) oyun
tiplerini tercih ettigi goriilmektedir. Alt sekiz takimin tercih ettikleri hiicum oyun tipleri iist
sekiz takima benzemekle beraber ortalamalarinda farkliliklar bulunmaktadir. Alt sekiz takim
en sik catch and shoot (14,52+ 6,63), pick and roll handler (12,05+ 5,54), orta siklikta put back
(5,77+ 3,85) ve pick and roll roller (5,13+ 3,90) en az ise pick and pop (1,73+ 2,34) ve hand off
(1,81+ 2,22), oyun tiplerinin tercih edildigi goriilmektedir.

Ote yandan tablo 2 de gériildiigii gibi iist sekiz takimin catch and shoot, ve transation oyun tipi

tesebbiis sayilar1 ortalamalari alt sekiz takima gore istatistiksel olarak anlamli diizeyde yiiksek
isolation oyun tipi tesebbiis sayilar1 ortalamalari ise diistiktiir (p<0.05).
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Tablo 2. Oyun tipi say1 girigimi t test bulgulari

Playoff’a kalan Playoff disinda kalan
takimlar takimlar

.OyuP t.ipi ) N=240 N=240 ¢ p
istatistikleri X(Ort)£SS X(Ort)£SS
CnD.Poss (X1) 5,38+3,70 4,74+ 3,47 1,960 0,051
CnS.Poss (X2) 15,97+ 7,23 14,52+ 6,63 2,283 0,023*
CUT.Poss (X3) 6,48+ 3,46 6,43+ 4,15 0,131 0,896
Hof.Poss (X4) 2,05+ 2,50 1,81£2,22 1,140 0,255
Iso.Poss (XS) 3,33+ 2,86 4,22+ 3,78 -2,928 0,004*
PnP.Poss (X6) 2,13+2,42 1,73+ 2,34 1,822 0,069
PRH.Poss (X7) 12,29+ 5,87 12,05+ 5,54 0,464 0,643
PRR.Poss (X8) 5,73+ 4,04 5,13+ 3,90 1,655 0,099
PU.Poss (X9) 4,47+ 321 4,65+ 3,36 -0,625 0,532
PB.Poss (X10) 5,45+ 3,73 5,77+ 3,85 -0,915 0,361
ScO.Poss (X11) 4,08+ 3,55 3,88+ 3,35 0,621 0,535
Trn.Poss (X12) 11,14+ 6,00 9,89+ 5,12 2,456 0,014*

*p<0.05

Say1 girisimlerinin ilk ve alt sekiz takim arasindaki ayrimlarina ait egrisel fonksiyon analizi
bulgulari tablo 3 de verilmistir. Oyun tipi istatistikleri verilerine gore ilk sekiz takim ile alt sekiz
takimi ayirmaya yonelik ayirici fonksiyonun 0.256 (Wilks” A= 0.934) kanonik korelasyon ve
%61,9 yeniden smiflandirma ile istatistiksel olarak anlamli bir ayrim yaptig1 goriilmektedir
(p<0.05). Ayirict fonksiyon katsayilar1 (discriminant function coefficients) g6z Oniine
alindiginda, iki grubu ayiran egrisel fonksiyon denklemi asagidaki gibidir.

Y1=-3,547+ 0,115 X1+ 0,066 X2+ 0,041 X3+ 0,106 X4— 0,116X5+ 0,123 X6+ 0,03
X7—0,077 X8 — 0,014 X9— 0,022 X10+ 0,051 X11 + 0,085 X12

Tablo 3. Oyun tipi say1 girisimi ayrimsal fonksiyon analizi tablosu

Ayiricl fonksiyon katsayilari Yapi katsayilari

Degiskenler Katsayilar Fonksiyon
CnD.Poss (X1) 0,115 0,338%*
CnS.Poss (X2) 0,066 0,394*
CUT.Poss (X3) 0,041 0,023
Hof.Poss (X4) 0,106 0,197
Iso.Poss (X5) -0,116 -0,505%*
PnP.Poss (X6) 0,123 0,080
PRH.Poss (X7) 0,03 -0,108
PRR.Poss (X8) 0,077 0,314*
PU.Poss (X9) -0,014 0,285
PB.Poss (X10) -0,022 -0,158
ScO.Poss (X11) 0,051 0,107
Trn.Poss (X12) 0,085 0,424*
(Constant) -3,547
Wilks’ Lambda 0,934
Eigenvalue 0,07
Chi-Square 32,088
p 0,001
Canonical Correlation 0,256
Reclassification 61,9
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2020-2021 sezonunda BSL’yi ilk ve alt sekiz sira iginde bitiren takimlarin hiicumda
kullandiklar1 oyun tipi istatistiklerinden iretilen sayilarmmin karsilagtirmasit tablo 4’te
verilmistir. Bulgular incelendiginde ilk sekiz i¢inde yer alan takimlarin cut, isolation, pick and
roll handler, pick and roll roller ve put back hari¢ tiim oyun tipi istatistiklerinde alt sekiz
takimdan daha yiiksek ortalamalara sahip oldugunu gostermektedir. Ayrica ilk sekiz iginde yer
alan takimlarin en ¢ok catch and shoot (13,7143,82), pick and roll handler (13,17+4,27), orta
seviyede screen off (4,14+2,20) ve isolation (5,45+ 3,73) oyun tiplerinden en az ise, pick and
pop (2,17+1,80) ve hand off (2,23+1,67)oyun tiplerinden say1 tirettikleri goriilmektedir. Alt
sekiz takimin tercih ettikleri hiicum oyun tipleri st sekiz takima benzemekle beraber
ortalamalarinda farkliliklar bulunmaktadir. Alt sekiz takim en sik pick and roll
handler(13,73+4,62) ve catch and shoot (13,19+3,78), orta siklikta cut (6,02+2,94) ve catch
and drive (5,68+2,61) en az ise hand off(2,01+1,51) ve pick and pop(2,15+1,67) , oyun
tiplerinden say1 Urettikleri goriilmektedir.

Ote yandan tablo 4 de goriildiigii gibi iist sekiz takimin pick and roll roller oyun tipinden iirettigi
saymin alt sekiz takima gore anlamli diizeyde yiiksek isolation oyun tipinden irettigi saydan
ise diistiktiir (p<0.05).

Tablo 4. Oyun tipi kazanilan say1 t test bulgulari

Playoff’a Playoff disinda

kalan takimlar kalan takimlar
.OyUfl t'ipi . N=240 N=240 ¢ p
istatistikleri X+SS X+SS
CnD.Pt 5,85+2,49 5,68+2,61 0,753 0,452
CnS.Pt 13,71+3,82 13,19+3,78 1,501 0,134
CUT.Pt 5,89+2,60 6,02+2.94 -0,527 0,598
Hof.Pt 2,23+1,67 2,01+1,51 1,491 0,137
Iso.Pt 3,90+2,58 5,16+3,30 -4,636 0,001*
PnP.Pt 2,17+1,80 2,15+1,67 0,131 0,895
PRH.Pt 13,17+4,27 13,73+4,62 -1,375 0,170
PRR.Pt 4,27+2,54 4,85+2,70 -2,434 0,015%*
PU.Pt 6,59+3,18 6,29+3,29 1,016 0,310
PB.Pt 4,53+2.,41 4,56+2,49 -0,130 0,896
ScO.Pt 4,14+2,20 3,93+2,30 1,034 0,302
Trn.Pt 8,80+3,86 8,35+3,27 1,377 0,169

#p<0.05

Oyun tipi istatistiklerinden tiretilen sayilara ait egrisel ayrici fonksiyon analizi sonuglar tablo
5 de verilmistir. Oyun tipi istatistikleri verilerine gore ilk sekiz takim ile alt sekiz takimi
ayirmaya yonelik ayirici fonksiyonun 0,285 (Wilks’” A= 0.919) kanonik korelasyon ve %59,2
yeniden siniflandirma ile istatistiksel olarak anlamli bir ayrim yaptig1 gortiilmektedir (p<0.05).
Diskriminant fonksiyon katsayilar1 (discriminant function coefficients) gz oniine alindiginda,
iki grubu ayiran diskriminant fonksiyonu denklemi asagidaki gibidir.

Y1=-4,922+ 0,025 X1+ 0,016 X2+ 0,103 X3 — 0,087 X4 +0,308X5 + 0,095 X6+ 0,106
X7+ 0,225 X8+ 0,053 X9+ 0,004 X10— 0,021 X11- 0,022 X12

Bulgulara gére BSL'nin 2020-2021 normal sezonunda isolation (Yap1 Katsayis1 =0.714) ve Pick
and roll handler (Yap1 Katsayis1 = 0.375) takim basarisina en biiyiik katkiy1 yapan degiskenler
oldugu goriilmiistiir. Ayrica takimin basarisina etkide bulunan diger degiskenler sirasiyla catch
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and shoot (Yap1 Katsayis1 =-0,231), handoff (Yap1 Katsayis1 =-0,229) ve pick and pop (Yapi
Katsayis1i=0,212) oldugu gozlenmistir.

Tablo 5. Oyun tipi kazanilan say1 ayrimsal fonksiyon analizi tablosu

Ayiricl fonksiyon katsayilar:

Degiskenler Fonksiyon Yap1 katsayilari
CnD-Pt (X1) 0,025 -0,116
CnS-Pt (X2) 0,016 -0,231*
CUT-Pt (X3) 0,103 0,081
Hof-Pt (X4) -0,087 -0,229*
Iso-Pt (X5) 0,308 0,714*
PnP-Pt (X6) 0,095 0,212
PRH-Pt (X7) 0,106 0,375*
PRR-Pt (X8) 0,225 -0,020
PU-Pt (X9) 0,053 -0,156
PB-Pt (X10) 0,004 0,020
ScO-Pt (X11) -0,021 -0,159
Trn-Pt (X12) -0,022 -0,212%*
(Constant) -4,922

Wilks’ Lambda 0,919
Eigenvalue 0,88
Chi-Square 39,938

p 0,001
Canonical Correlation 0,285
Reclassification 59,2

TARTISMA VE SONUC

Bu ¢alisma, 2020-2021 BSL’deki sezon sonu basar1 sirasinda ilk ve son sekiz takim arasindaki
oyun tipi istatistiklerini say1 girisimi ve iretilen sayr degiskenlerine gore agiklamaya
calismustir. Tlk ve son sekiz takim sirasiyla catch and shoot (Pas alip yapilan atis), pick and roll
handler (Perdeleme kullanarak toplu oyuncunun say1 girigimi), transition (Hizli hiicum ve gecis
oyunu) ve son olarak cut (¢gembere topsuz yapilan kosularin), en sik kullanilan oyun tipi
oldugunu ag1ga cikarmistir. Ote yandan, ilk ve son sekiz takim arasinda catch and shoot,
transition ve isolation oyun tiplerinde istatistiksel olarak anlamli bir farklilik bulunmaktadir.

Oyun tiplerinden kazanilan sayilarin siralamas: iist sekiz takim i¢in catch and shoot, pick and
roll handler, transition ve post up iken son sekiz takim i¢in pick and roll handler, catch and
shoot, transition ve post up oldugu bulunmustur. Yapilan istatistiksel analizler de sadece
isolation ve pick and roll roller sayi {irettigi oyun tiirii degiskeninde ilk ve son sekiz takim
arasinda istatistiksel olarak anlamali farka rastlanmistir (p<0.05).

Bu caligmanin sonuglariyla paralellik gdsteren, catch and shoot oyun tipi; NBA, Euroleague,
Avrupa sampiyonalart ve diger ulusal liglerde en sik kullanilan oyun tipi istatistigi olarak
karsimiza ¢ikmaktadir (Bazanov, Vohandu, & Haljand, 2006; Christmann vd., 2018; Demenius,
2020; Selmanovi¢ vd., 2015; Zukolo vd., 2019b). Chang vd., (2014) NBA de catch and shot’in
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ve dribling istii atiglardan daha verimli oldugunu sdylerken Nikolaidis, (2015), Yunanistan
liginde dis atislarda %45 basar1 yakalayan takimlarin maglari kazandigini belirtmistir.

Son yillarda pick-and-roll oyun tipinin daha ¢ok tercih edilmesi, bu ¢alismanin sonuglariyla
ortiismekte olup oyunun yetenekli kisa oyunculara karar verici olarak teslim edildigini
gostermektedir (Demenius, 2020; Gomez ve ark., 2016; Marmarinos ve ark., 2016; Remmert
ve Chau, 2019). Demenius, (2020) 2018-2019 NBA playofflarinda Pick and roll'un catch and
shootttan sonra en ¢ok tercih edilen oyun tipi oldugunu, Matulaitis & Bietkis, (2021), ise
Avrupa sampiyonasinda ve euroleague de pick and roll {in en verimli hiicum aksiyonu oldugunu
belirtmislerdir. Ote yandan (Lamas ve ark., 2014), pick and roll’un say1 iiretmenin yan1 sira
hiicum alan1 ve sahada bosluk yaratmaya yardimci oldugu i¢in hiicum baslatmada siklikla
kullanildigina dikkat ¢ekmistir.

Antrenorler daha fazla hizli hiiciim ve gecis oyunlariyla daha fazla say1 girisimde bulunacaklari
stratejiler arastirmaktadirlar. Trnini¢, Dizdar ve Luksi¢, (2002) diinya kupasinda Evangelos,
Alexandros ve Nikolaos, (2005) Avrupa sampiyonalarinda kazanan takimlarin kaybedenlere
gore daha yiiksek transition girisimine sahip oldugunu, Selmanovi¢ ve ark., (2015) ise NBA de
playoflarda takimlarin daha fazla set oyununu tercih ettigini belirtmektedirler.

Post-up oyun tipinde oyuncularin etkili olabilmeleri i¢in istedikleri yerde ve zamanda topla
bulusmalar1 gerekir. Iceride uzunlara verilen pastan sonra yapilan hiicumlarin, digerlerine gére
1.4 ila 2 kat daha verimli oldugu goriilmiistiir (Courel-Ibafiez ve ark., 2016). Suarez-Cadenas
ve Courel-Ibafiez, (2017) eurolegue playoflarinda paslarin yaklagik 1/6 smin posttaki
oyunculara yapildigin1i ve Zhang ve ark., (2019) NBA sezonunda kazanan takimlarin
pivotlarinin post up oyun tipinden daha ¢ok sayi iirettigini belirtmistir.

NBA’deki her takimin lider oyuncusunun isolation oyununda etkili oldugu ve koglarin
oyuncularina giivenmesi sonucu bu oyun tipiyle siklikla karsilasilir. Ancak Christmann ve ark.
(2018), NBA'deki yakin skorlu maclarin son dakikalarinda tercih edilen isolation’in toplu
oyuncunun baski altindayken statik kalmasindan ve tiim savunmanin tek bir oyuncuya
konsantre olmasindan dolay1 en az etkili oyun tipi oldugunu belirtmistir. Ma¢ kazanmada
hareketli aksiyonlarin oldugu set oyununun daha etkili oldugu bulunmustur.

Selmanovi¢ ve ark., (2015), NBA ve Euroleague’de, Zukolo ve ark., (2019b), Avrupa
kupasinda yaptig1 arastirmanin bulgularina gére cut aksiyonlarinin kazanan takimlar tarafindan
daha fazla kullanildigin1 ve bu girisimlerden kazanilan sayilarin ma¢ Sonucuna etki ettigini
gostermektedir. Ancak Selmanovi¢ ve ark., (2015) son on yilda NBA de cut oyun tipindeki
ciddi diistise uzak mesafeli sutlarin ve pick and roll oyununun verimliligi ve begenilirliginin
neden oldugunu sdylemektedir.

Mag istatistigi degiskenlerine diskriminant analizi uygulayan Onceki caligmalarin yap1
katsayilarini incelerken, asistleri, top ¢calmalar1 ve bloklar (Ibafiez ve ark., 2008); ribaundlar
ve asistleri (Angel ve ark., 2008); defansif ribauntlarin (Trnini¢ ve ark., 2000) basar1 tizerindeki
etkisini belirlemislerdir. Ug farkli {ilkenin basketbol liglerini karsilastiran bir baska arastirma,
hiicum ribauntlarinin basari iizerinde etkisinin lige gore degistigini bulmustur.

Bu Arastirmada, 2020-2021 sezonunda BSL de isolation ve transition’in takim basarisi

iizerinde en biiyiik etkiye sahip oldugunu, bunlari catch and shoot, catch and drive ve pick and
roll roller’n takip ettigini ortaya ¢ikarilmistir.
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Angel ve ark, (2008), Ergiil, (2014), Garcia ve ark., (2013), Ibafiez ve ark., (2008)
aragtirmalarinda yeniden smiflandirma oraninmi sirasiyla, %87,4, %86,7 , %86,7 ve %82,4
olarak bulmustur. Ug farkl1 iilkenin basketbol liglerini karsilastiran ¢alisma; liglerinin yeniden
smiflandirma oranlart %76,97, %70,33 ve %064,63 olarak belirlenmistir (Sampaio ve ark.,
2006). Bu c¢alismada yeniden simiflandirma orant oyun tipi tesebbiisleri i¢in %61,9 oyun
tipinden Tlretilen say1 i¢in %59,2 olarak belirlenmistir. Calismamizin yeniden siniflandirma
orani diger calismalara gore disiiktir. Bu, 2020-2021 normal sezonuna BSL'de katilan
takimlarin benzer kalite standardinda olmamasindan kaynaklanmaktadir. Bu sezonu ilk 8 sirada
tamamlayan takimlar Avrupa kupalarinda 6nemli basarilar elde ederken alt sekiz takimla
aralarindaki makas1 daha da agtig1 goriilmiistiir.

Bu sonuglar Tiirkiye Basketbol Siiper Ligi’nin yiiksek tempoda oynanan bir lig oldugunu;
boyun igerisindeki tercihlerin sut agirlikli oldugunu anlasilmaktadir. Bunun yaninda dis
oyuncularin pick and roll oyunuylarindaki belirleyiciligi ile ve pivot oyuncularin sirtt doniik
oyunlarinin 6nemi goriilmektedir. Ayrica gembere cut (topsuz yapilan kosular) oyun tiiriiniin
siklikla kullanilan bir lig oldugunu gostermektedir. Ayrica isolation oyun tipinin st 8 takimda
daha yiliksek olmast bu takimlarda saha i¢i paslasma, yardimlasma ve takim oyununu
anlayisinin, alttaki takimlara gore daha yiiksek seviyede oldugunu, transition oyun tipinin st 8
takimda daha yiiksek olmast bu takimlarin daha tempolu bir basketbol oynadiklar1 ve bu
baglamda kondisyon ve teknik becerilerinin de daha iist seviyede oldugunu isaret etmektedir.
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