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(o}
Gelisen web ve akilli mobil teknolojileri ile sosyal medya platformlari yayginlasmistir. Son 10 yilda bu
platformlardaki aktif kullanici sayisinin artmasi veri tretimine de yansimistir. Sosyal medya platformlari

araciligiile Gretilen mekansal veri dogrudan ya da dolayl kullanimlarla afet yonetimi, pazarlama, politika

Anabhtar kelimeler gibi genis cercevede katkilar sunmaktadir. Bu veri geleneksek gondillii cografi bilgi projelerinde tiretilen
Sosyal Medya (SM); verinin aksine yapilandiriimamis ve gogunlukla belirli bir amag i¢in projelendirilmeden iretilen karma
Mekansal Veri bir veridir. Bu nedenle veri lGzerinde ¢alisilacak konuya gére metin analizleri ile filtreleme yapmanin
Madenciligi; Gonilli  yaninda verinin mekansal tarafini ele almak igin cografi etiketleme ve referanslama konusunda 6n
Cografi Bilgi (GCB); isleme yapmayi gerektirmektedir. Bu makalenin amaci, goniillii cografi bilginin bir alt basligi olan sosyal
Cografi Ayngtirma; medya verilerinin mekansal veri olarak kullanimini degerlendirerek, metinlerden cografi bilgi ¢ikarimi
Cografya Sézlugu yaklasimlarini tanitmaktadir. Cografi ayristirmada ihtiya¢c duyulan cografya sézlGgu Gretimi icin bir

metodoloji sunmaktadir. Sunulan metodoloji istanbul ve Londra icin tiretilen tweetlerde test edilmis ve
ilgi noktalarinin tespitinde 6zellikle bina bazinda temsil edilen alanlar igin basari saglamistir. Bu ¢alisma,
dogal dilden bagimsiz ve cografi tekrarliliga dayali cografi veri elde etme metodolojisi ile literatlre katki
saglamaktadir.

Use of Social Media as a Volunteered Geographic Data and the
Gazetteer Production from Social Media Data

Abstract

Social media platforms became widespread thanks to the developments in web and smart mobile

technologies. Produced data volume has tremendously increased with the growing number of active
users in these platforms in the last decade. Spatial data generated through social media platforms, that

Keywords is in-/directly produced, contribute to diverse topics such as disaster management, marketing, and
Social Media; Spatial policy. This data, unlike the general voluntary geographic information, is unstructured and undirected
Data Mining; for a project or for a specific purpose. Therefore, it requires pre-processing and filtering for text analysis
Volunteered according to the subject to be studied, and evaluation for direct or indirect spatial data for geospatial
Geographic analysis. The aim of this article is to introduce and discuss the use of social media data as a subtitle of
Information; Geo- voluntary geographic information over geo-parsing approaches. This article also presents a
parsing; Gazetteer methodology for the production of a gazetteer, which is required for geo-parsing techniques. The

proposed methodology in this study is tested with the tweets generated within Istanbul and London
areas and it is succeeded especially in the detection of point of interest that is representing the
buildings. This study contributes to the literature of geographic data retrieval with the methodology,
which is independent of natural language and based on the geographic data repetitiveness.
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1. Giris yazihmlardaki araglar kullanilarak (retilen cografi
veridir (Goodchild 2007). Turner (2006) bu iretim

Gonulli Cografi Bilgi (GCB), belli bir konuda
seklini yeni-cografya (neogeography), bu veriyi

uzmanlik gerekmeksizin, génulliler tarafindan belirli
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Ureten gondlluleri ise yeni-cografyacilar olarak
adlandirmigtir. GCB literatiirden 6zetle 3 baslikta ele
alinir; 1- Halk Katilimh Cografya (Schroeder 1996), 2-
Salt Harita Uretimi, 3- Sosyal Medya (Gulnerman et
al. 2016, Hecht et al. 2011). Halk katihmli cografya
¢ogunlukla kent planlamada proje paydaslarinin
(mahalle sakini, ziyaretgi, is yeri sahibi vb.) 6neri ve
taleplerini gozetmek amaci ile tasarlanmis web
tabanli ya da masalistl cografi yazilimlar ile cografi
veri Uretimine dayanmaktadir (Sieber 2006). Salt
harita Uretimi orneklerinde ise, gonlliler gesitli
gevrimigi  platformlarla  sadece  haritalama
yapmaktadir. Salt harita Uretimi tlrinde GCB
temsillerinden en (nlisi Open Street Map (OSM)
platformu 2004 yilinda gevrimigi olarak kurulmus,
gondlliler tarafindan Uretilen cografi verileri agik
veri olarak sunmaktadir. GCB basliklarindan Sosyal
Medya (SM) ise sosyal medya platformlar araciligi
ile dogrudan ya da dolayl olarak cografi nitelik
iceren verileri kapsamaktadir.

GCB bu U¢ alt basliktaki yontemlerle, geleneksel veri
toplama ve harita liretme yontemlerine alternatif
olmakla kalmamis, veri kapsami, buyukIGga,
surekliligi ve maliyeti gibi konularda 6ne ge¢mistir.
Ozellikle sosyal medya, biyonik sensér olarak
adlandirilan aktif kullanicilari sayesinde, internetin
kisith olmadigi tim diinya (lkeleri igin, gercek
zamanli bir mekansal izleme imkani sunarak, GCB
‘ye en bliylk katki saglama potansiyeline sahiptir.
2019 Eylal ayr verilerine goére, sosyal medya
platformlari 2.3 milyardan fazla aktif kullaniciya
sahiptir. Bu platformlar, konum ki{tliphaneleri
aracihg ile cografi etiketleme (paylasilan verinin
metin icerigine cografi isimlerin eklenmesi) ozelligi
saglamakta, ayrica mobil aygitlarda yer alan GNSS
(Global Navigation Satellite System) antenleri ile de
konum bilgisini (enlem, boylam) génderilere ekleme
imkani  sunmaktadirlar. Yapilan arastirmalarla,
sosyal medya verilerinin biyuk bir kisminda konum
bilgisinin dogrudan paylasiimadigl 6ne sirilmustur
(Hecht and Stephens 2014). SM paylasimlarinda,
yukarida bahsedilen sekillerde dogrudan cografi veri
paylasiminin yani sira metin icerisinde dolayli
GCB‘ye

saglanan verinin arttirilmasi i¢in dolayli cografi veri

konumsal veri olmasi muhtemeldir.
iceren bu metin iceriklerinden konum bilgisinin

cikarilmasi Uzerine c¢alismalar 6nemlidir. Dolayh

verideki cografi sozcikleri ayristirmak dogal dil
isleme (NLP) yaklasimlariile miimkin olabilmekte ve
ayristinlan  bu  sozclikler cografya sozlikleri
sayesinde konumlanabilmektedir.

Bu ¢alisma, sosyal medya verilerinin, GCB olarak
kullanimi ve kullanim kapasitesini arttirmak igin var
olan cografi ayristirma tekniklerini ele almaktadir.
Makalenin materyal metot bolimiinde, sosyal
medya verilerini elde etmek igin kullanilan arag ve
yontemler ve dolayli konum verisi lGzerinde cografi
ayristirma igin kullanilan tekniklere yer verilmistir.
Buna ek olarak, cografi ayristirma igin ihtiyag
s6zIiglinin sosyal medya

duyulan cografya

verilerinden elde edilebilmesi igin izlenecek
metodoloji Gglinct baghkta tanimlanmistir. Bulgular
boélimiinde uygulanan metodolojinin  ¢iktilari,
karsilasilan 6zel durumlarla birlikte sunulmaktadir.
Sonug ve tartisma boélimiinde ise verinin kalitesi ve
glvenilirligi  ele alinarak, veri kullaniminin
potansiyeli ve gelecek calismalarda gelistirilmesi

gereken konulardan bahsedilmektedir.

2. Materyal ve Metot

Akilli
yayginlagsmasi ile

teknolojilerin  ve  konum  servislerinin

sosyal medya platformlar
kullanicilar agisindan haber alma/verme, sosyal
iletisim kurma, reklam ve pazarlama gibi cesitli
nedenlerle tercih edilirken, bu platformlar da aktif
kullanici sayisindaki artis ile buyik, anlik ve strekli
bir veri kaynagi haline gelmistir. Kullanicilarin sosyal
medyadan  beklentilerindeki  farkhhiga gore,
kullanilan platformlarda farklilik gésterebilmektedir.
Ornegin giinliik aktiviteleri ve yakin gevresi ile ilgili
paylasim yapacak kullanicilar tarafindan Facebook,
fotograf dizenleme ve gorsel paylasimda bulunan
haber

verme/alma, politik gorls paylasma/destekleme ya

kullanicilar tarafindan Instagram,
da is takibi gibi daha resmi konular icin ise Twitter
daha c¢ok tercih edilmektedir. Twitter, iletisim
uzmanlar tarafindan yeni medya olarak da
isimlendirilmekte ve bu konuda iletisim alaninda
ozellikle politik konular da icine alan genis bir
yelpazede kullaniimaktadir (Tufekci and Wilson
2012, Unver 2017).

Twitter ulusal ve uluslararasi alanda en ¢ok tercih
edilen 10 sosyal medya platformu arasinda yer

almaktadir. Twitter aktif kullanicilarinin  Urettigi
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verilerle, geleneksel medya kaynaklarina alternatif
olabilmekte, bu o6zelligi ile acil durumlarda, olay
niteligi ve konumunun tespiti (McCreadie et al.
2013, Sakaki et al. 2010); saghk arastirmalarinda,
2011); kent
arastirmalarinda, trafik kazalari ve yogunlugu
(D'Andrea et al. 2015, Gong et al. 2015, Hasby and
Khodra 2013, Ishino et al. 2012, Kosala and Adi
2012); psikoloji alaninda, terdr saldirisi sonrasi

salgin haritalari (Signorini et al.

duygu durumunun haritalanmasi (Lin and Margolin
2014) gibi bircok c¢alismaya
saglamaktadir. Bu gibi 6nemli kullanim alanlari

mekansal veri

nedeni ile bu ¢alismada sosyal medya platformlari
arasindan Twitter ele alinmigstir.

Tirkiye, 9 milyona vyakin aktif kullanicisi ile
Twitter’da en ¢ok kullanicisi bulunan besinci tlkedir
(Int Kyn. 1). 2006 yilinda kurulan Twitter, yer-
2009

yilinda tanitmistir. Bu 0Ozellik sayesinde yapilan

referanslama (geo-referencing) ozelligini
paylasimlar cografi olarak konumlanabilmektedir.
2010 ’da cografi etiketleme 6zelligini kullanima agan
platform, yer imleri kiitiphanesi ile ilgi noktalarinin
(Point of Interest) paylasimlara eklenebilmesini

saglamistir (Moffitt 2017).

2.1. Twitter Verisi Elde Etme Yontemleri

Twitter, kullanicilar tarafindan lretilen ve paylasilan
verilerin %1’ini Standart API (Int Kyn. 2) aracilig ile
Ucretsiz olarak sunmaktadir. Twitter'dan veri
indirmek icin bircok uygulama bulunmaktadir ve bu
yontemlerden 6nde gelenleri incelenmis ve asagida

anlatiimistir.

1- “twitteR” (Gentry 2016), lretilmis verilerin
sorgulanmasina
dilinde
yazilmis bir pakettir. Sorgulamalar “kullanici

10 gine kadar geriye

olanak veren R programlama

adi”, “anahtar kelime”, “dil” gibi secenekler

Gzerinden yapilabilmektedir. Sorguya yanit

olarak, kullanici adi, tweet, zaman bilgisi ve

etiketlenmisse cografi konum detay
dondirmektedir.

2- “Tweetcatcher Desktop” (TCD) (Cribbin et
al. 2015), bir masausti yazilimi olup, Twitter
verilerinin elde edilmesi ve gorsellestirmesi

arastirmalarinda

icin daha c¢ok sosyal

kullanilan bir yazilmdir. Bu kullanimin

nedeni, programin daha ¢ok metin tabanl

analizlere  yonelik  ¢alismalara izin
vermesidir.

3- KNIME (Int Kyn. 3), twitter verisinin elde

Nodes”

Knime

edilmesi i¢in  “Knime Twitter
paketini iceren bir platformdur.
ayrica “Sosyal Medya Duygu Analizi” ve
metin madenciligi icin “Dogal Dil isleme
(NLP)”
icermektedir.

4- Carto (Int Kyn. 4), internet tabanh bir

platformdur. Surikle — birak analizleri ve

araglart  ve  kituphanelerini

mekansal veri gorsellestirme imkanlari
sunmaktadir. Ancak Ucretsiz kullanimi hem
bireysel hem de kurumsal kullanicilar igin
sinirhdir.

5- NodeXL (Int Kyn. 5),

indirmek ve islemek (zerine temel ve

Twitter verisini

profesyonel sirimlerini sunmakta olan bir

aractir. Bu ara¢ metin analizlerinde ve

kullanicilar arasi iliski aglarinin tespiti ve

analizi Uzerine ag wveri tipini isleme
kabiliyetine sahiptir.

6- Geo Tweets Downloader (GTD) (Int Kyn. 6,
Gulnerman et al. 2016), bir masausti
programidir.  Bu  program  konumsal

filtrelemeye izin vermekte ve sadece cografi

konumlanmis tweetleri toplamaktadir.

Bu uygulamalarin yani sira twitter ve diger sosyal
medya platformlari verilerini elde etme, isleme igin
bircok yazilim ve ydntem Ryerson Universitesi’nin
olusturdugu “Sosyal Medya Veri Yonetimi icin
50'den Fazla Ara¢ Kiti” (Social Media Data
Stewardship 2017) (Int Kyn. 7) bashkli ¢alismadan
incelenebilir. Yukarida bahsi gecen uygulamalarin
disinda, Twitter verileri belirli kriterler belirtilerek
Ucretli olarak da edinilebilmektedir. (Int Kyn. 8).
Bunun yaninda Twitter'da Uretilen anhk veri
“FireHoseAPI” aracihgi ile Twitter tarafindan yine
Ucretli olarak sunulmaktadir (Int Kyn. 9).

Sosyal medya verileri ile yapilacak calismalarin
farkliliklarina gére veri toplama yontemi ve detay
da degismektedir. Planlanan calismanin amacina
gbre en uygun veri elde etme ydnteminin secilmesi
gerekmektedir. Ornegin acil durumlara miidahale
amacli olay tespiti yapilabilmesi icin veri anlik olarak
elde edilmeli iken, alinan politik bir karar sonrasi
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sosyal medyadaki tepkiler tGzerine duygu analizi igin
geriye donik glinlik ya da haftalik veri elde etmek
gerekmektedir.

2.2. Cografi Veri Ayristirma Teknikleri ve
Calismalari

Metin igerisinde konum bildiren kelimelerin tespit
edilmesi ve cografi etiketlerle iligskilendirilmesi
cografi ayristirma olarak adlandirilmaktadir. Cografi
ayristirma Ozellikle sosyal medya uygulamalarinda
mekansal veri miktarini arttirmak ya da cografi
konuma sahip verinin metin verisi ile cografi
tutarlihginin arastiriimasi igin dnemlidir.

Cografi ayristirma metodolojilerinde sozlik tabanl
veya baglamsal tabanli olmak (zere iki temel
Sozluk tabanh

yontem cografya so6zIGgl kullanilarak veri lGizerinden

yaklasgim vardir. uygulamalarda
sorgu yapilmasina dayanmaktadir. Bu yaklasimda
cografya sozliglnln zenginligi ve kalitesi cografi
ayristirma basarisina dogrudan etki etmektedir.
Baglamsal temelli yontemler ise dogal dil isleme
yontemleri ile saglanabilmektedir. Baglamsal
yontemlerde performans, dogal dile gore, dile 6zgii
Uretilmis dogal dil temizleme, isleme vb. paketlerin
performansina gore farklilik gostermektedir. Cografi
veri ayristirma Uzerine algoritma ¢alismalari,
masadistl uygulamalar ve c¢evrimigi servislerinden

one cikanlar asagidaki sekilde siralanabilir.

1- Keller et al. (2009) 4000 anahtar sozcikle
metin icerisinde cografi ayristirma yaparak
salgin haritalarinin ¢evrimici sayfalardan
Uretilmesini saglamislardir.

2- Gelernter ve Balaji (2013) yazim hatasi,
kisaltma c¢evrimi, lehge tespiti, mecaz anlam
tespiti gibi 6n isleme adimlarinin ardindan,
konum belirten edatlarin, yon bildiren

birimlerin

kelimelerin, uzaklk belirten

tespitlerini gozeterek  algoritmalarini
gelistirmislerdir.

3- Geoparsepy, anlam bulanikligi Gzerine

detayl calismalarn da iceren bir masalsti

uygulamasidir. Bu masalisti uygulamasi,

acik veri kaynagi olan OSM verisini cografi

referanslama amacgh kullanmak (izere
tasarlamistir (Middleton et al. 2018).

4- Geoparser.io (Int Kyn. 10) bir uygulama

programlama araylizi mantigiyla calismakta

ve R programlama dili ile API

sorgulamalarina izin vermektedir. Bu servis

aracihg ile cografi ayristirma her bir
kullaniciigin aylik 1000 sorgu Ucretsiz olarak
sunulmaktadir.

5- Yavuz ve Abul (2016), yer belirten dil

(okul,

hastane), fiil (gidiyorum, déniyorum)) ile

elemanlari (ek (-de, -da), isim

durum tanimlamalari yaparak konum iceren
sosyal medya mesajlarinin tespitini yapmayi
hedefleyen bir galisma yuritmustar.

Yukarida da bahsedildigi
ayristirma ve cografi konumlama yapabilmek igin

lzere, cografi veri
cografya sozliigine, dogal dil isleme paketlerine ve
bunun yani sira referanslama yapabilecek servislere
ihtiya¢ duyulmustur. Her cografi bolge icin cografya
sozIligl bulunmamakta ve dogal dil isleme
algoritmalari dile 6zgii oldugu icin her dil igin istenen
basarimi saglayamamaktadir.

Bu nedenle, yukari sunulan galismalarin bir ¢ogu dil
bagimh 6n isleme adimlar sundugu icin her dilde
basariya ulasamamaktadir. Bunun yanisira, Keller et
al. (2009) ve Geoparsepy Orneklerinde oldugu gibi
cografya kiitiphanelerine  dayanan  tespit
algoritmalarinda, cografi kitlphanenin zenginligi
onemli rol oynar. Yapilan bir ¢calismada Geoparsepy
yazihmi  i¢in  Onerilen cografya sozligliniin
glncellenmemesi nedeniyle, Birlesik Krallik ve ABD
Ulkeleri sinirlari disindaki kalan veriler igin cok distk
oranda cografi eslesme yakaladigi gorilmistir
(Gulnerman et al. 2018). Bu calismada, cografi
sozIligt  ve  cografi

ayristirmadaki  cografya

konumlama servis ihtiyacinin sosyal medya

verilerinden karsilanmasi amaclanmistir.

3. Cografya Sozligii Uretimi Metodolojisi

Bu calismada yontem sirasiyla; cografi ayristirma,
cografi etiketin konumunun belirlenmesi olarak iki
temel asamadan olusmaktadir. Cografi ayristirma
icin, cografi olarak etiketlenmis tweetler Gzerinden
5 farkli cimle yapisi belirlenmistir (Cizelge 1). Bu
climle yapilar goz ontinde bulundurularak veriden
cografi etiketler ¢ikariimistir.

Cizelge 1. Tweet iceriklerinde tespit edilen cografi
etiketleme metin yapilari.

Cografi

No Ornek Tweet Yapi Etiket (CE)
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I'm at Ortakdy in Besiktas,

cografi tekrarliik metodolojisinin islem adimlar

N

1 Istanbul https://t.co/... 'm at [CE] in Ortakdy Ay

'm at KogSistem I'm at [CE] Sekil 1‘de detayli olarak sunulmaktadir.
2 KogSistem

https://t.co/... https://

Endokrin ve Metabolizma Bakirkdy . - .

(@Bakirkdy Sadi Konukcu Sadi Mekansal Bolgeleme Cografi Tekrarlilik
3 Hastanesi in Bakirkdy, (@[CE] in Konukgu

istanbul) https://t.co/... Hastanesi

Yakmaya gidiyoruz @ Istanbul Open Street Map yol aginin Cografi etiket ve voronoi
4 Istanbul FSM Koprusu @ICE] https:// ESM secilen kent alani igin indirilmesi alanlarinin kesisimi

Koprusu

At Hyde Park — = . .

5 At [CE] - Hyde Park Yol ag poligon kirik noktalarinda Voronoi alaninda bulunan ayni

https://t.co/..

R programlama diliyle her bir metin yapisi igin

cografi  etiketleri ayiklayacak bir algoritma
yazilmistir. Bu sayede yapisal olarak tanimlanabilen
tweet iceriklerinden cografi etiketlerin tespiti
saglanmistir.

Sosyal medyada paylasilan cografi etiketin konumla
tutarhligini tespit edebilmek ve etiketin tespit edilen
konum dogrulugunun arttirilabilmesi icin cografi
etiketlerin mekansal tekrari arastinlmistir. Ayrica
veri Uretiminde veri tekrar cografi yer etiketinin
kabuli i¢in kural olarak tanimlanmasiyla, kisisel yer
isimlendirmelerinin (evim, dikkanim, okulum vb.)
g0z ardi edilmesi saglanmaya calisiimistir.

Sosyal medya verilerinin konum dogrulugu akill
cihazlarda bulunan GNSS’in konum dogrulugu ile es
olarak kabul edilebilir. Bunun yanisira paylasim
yaparken dogrudan bir mekanin icinde yer almadan
belli bir mesafeden paylasim yapildigi gozetilirse
konum dogrulugunda sapmalarin olmasi olasidir. Bu
calismada, ilgi noktalarinin dogrulugu icin ilgi
noktasinin temsil ettigi alanin icerisine dismesi
yeterli olarak kabul edilmistir.
ilk adimi

olusturulmasi,

Bu arastirmanin kent icin mekansal

bolgelerin ikincisi ise cografi
etiketlerin bu mekansal alt bolge cercevelerinde
rastlanma sayisinin  belirlenmesidir. Mekansal
bolgeleme icin kent yapisindan bagimsiz kareler agi
tabanli bir alt bolgeleme sistemi yerine kentin yol agl
dikkate alinarak Voronoi alanlarn Uretilmistir.
Voronoi alanlari kareler aginin sabit biyukltklerinin
aksine kentte bulunan yapilasma blyukliklerini goz
onlinde bulunduran bir alt bolgeleme imkani
saglamaktadir. Bu sayede, kent icerisindeki farkh
blytklikteki cografi elemanlarin (Kent parklari,
Cafe,

izdisimlerinin kentsel etki alanlari igerisinde tespit

Spor  Salonu) mekansal etiketinin

edilebilmesi amaclanmistir. Mekansal bolgeleme ve

100m toleransla yumusatma cografi etiketlerin sayisi

Etiket sayisi ikiden kuglik olanlarin
filtrelenmesi

Yol agi poligon kirk noktalarindan
bir nokta katmani olusturulmasi

Nokta katmani ile voronoi alanlar
Uretimi

Sekil 1. Cografi etiketlerin cografi konumlandirma

metodolojisi adimlari.
4. Bulgular

Sunulan metodolojinin adimlar istanbul ve Londra
Twitter
uygulanmistir. Toplanan veriler her iki il icin de 2

sehirleri  igin  toplanan verilerine
haftalik bir zaman dilimini kapsamaktadir.

Cizelge 2’de verildigi Uzere islenen verilerden
istanbul icin 13.966, Londra’ igin 3.048 noktayi
iceren cografya sozIUgu Uretilmistir. Tespit edilen
cografi etiketlerin paylasimlarda yer alma oranlari
ve/veya

kentlerin ilgi noktalarinin popdlerligi

ziyaretgci kapasitelerini ortaya ¢ikarmaktadir.

Cizelge 2. Veri ile ilgili genel bilgiler.

istanbul Londra
Toplam Tweet Sayisi 251.654 96.256
Cografi etiket iceren tweet sayisi 158.920 32.998
Kullanici sayisi 34.746 15.103

13.966 3.048

Uretilen cografi etiket sayisi

Cizelge 3te en yiksek sayida paylasimda yer alan 10
cografi etiket istanbul ve Londra icin listelenmistir.
Cizelgede yer alan en popiler etiketlerde kent
isimleri 6n plana c¢ikarken, bu konumlar daha cok,
fazla sayida insanin ziyaret ettigi havalimani,
ahisveris merkezi, Gniversite, stat, park ve turistik
cekim alanlari gibi yerleri kapsamaktadir. Dikkat
ceken bir baska konu, ayni yeri ifade eden etiketlerin
kentisimleri, tilke isimleri gibi ek kelimeler (istanbul,
istanbul Turkey, istanbul Turkiye, Hyde Park, Hyde
Park London vb.)

miukerrer kayda neden olmalaridir. Bunun yani sira

nedeniyle sozlik igerisinde
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yanlis yazimlar, kisaltmalar, dil encodinglerindeki
karakter farkliliklar ve farkl dillerin bir paylasimda
kullanilabilmesi nedenleri ile etiketlerde hatalar ve
tekrarlar da gorilebilmektedir.

Cizelge 3. Veri ile ilgili genel bilgiler.

s istanbul Londra
Nl:)a Etiket Paylagim Etiket Paylagim
Sayisi Sayisi
1 istanbul, 1664 Wembley 422
Turkey Stadium
istanbul 1333 The 02 369
Sabiha
2 Gokgen
Uluslararasi
Havalimani
istanbul 771 London 256
3 Atatlrk United
Havalimani Kingdom
Akasya 535 MCM 256
4 Acibadem London
Comic Con
5 Bagdat 437 Tower 243
Caddesi Bridge
6 I?eykent 437 Victoria 218
Universitesi Park
; istiklal 412 Shoreditch 213
Caddesi
istanbul 308 London 201
Atatirk Bridge
8 .
Havalimani
tavairports
9 Blyukada 263 We Are 192
Festival
10 Cevahir 253 Buckingha 188
m Palace

Sosyal medya verilerinden Uretilen cografi ilgi

noktalari paylasim sayillarina goére 4 sinifla
haritalandinlmistir (Sekil 2, 3). Buna goére her iki il
icin de kent merkezindeki ilgi noktalari daha ¢ok
tweet iceriginde yer almistir. Bunun yani sira bir
yerin ifadesinde 6zellikle Taksim, Trafalgar gibi
meydan adlari birden fazla noktada paylasim
iceriklerinde etiketlenmistir (Sekil 2 (b), Sekil 3 (b)).
Benzer konumda ayni yeri ifade eden ancak yazim
farkhliklari nedeniyle etiketlerin tekrarlandigi da
yine haritalardan gorilebilmektedir.

Dikkat edilmesi gereken diger bir 6nemli detay ise
isim tekrari gibi gorilen ancak zincir dikkan ve
restoranlar gibi ayni isme sahip farkli mekanlarin
yakin mesafede yer alabilmeleridir. Bu nedenle
isimlerin mekansal sinirlan

benzer bolgeleme

olmaksizin  gruplanmasinin  anlamli  olmadig

gozlemlenmistir. Bina olceginde alani temsil eden
cografi ilgi etiketleri ise genellikle dogru olarak
tekrara

konumlanabilmis ve rastlanmamustir.

Ozellikle Londra igin miize, galeri, elgilik gibi resmi

binalari kapsayan etiketlemelerde metodolojinin
basarili sonuglar verdigi gorilmektedir. Bu giktilar
gdz ondnde bulunduruldugunda kent isimlerinin
bircok noktada tekil ya da bir cografi etikete ek
olarak isaretlendigi mekansal olarak da tekrar
gorilmektedir. Bu durum veride gerekli olmayan bir
detaya sebep olmakta, bu nedenle kent isimlerinin
blytuk ve kicuk harf duyarhligi da gbéz 6niinde
bulundurularak tiim etiketler icerisinden silinmesi
bir yol olarak gorilebilmektedir. Kent ve (lke
etiketlerden silinmesi

isimlerinin ~ tim veriyi

temizlemek adina pratik bir ydntem olarak
gorilebilirken, bu isimleri mekan adi igerisinde
kullanan diikkan, restoran ya da resmi binalar igin
veride bozulmaya neden olabilecegi de dikkate
alinmalidir. Bu nedenle bu tip bir temizleme igin
daha detayli bir kural tanimina ihtiyag vardir.

Ayni mekansal bolge icerisinde yer alan ve isimleri
tekrarli olarak goriilebilen Taksim, Taksim Meydani,
Taksim Meydan, Taksim Square gibi kayitlar igin
metin benzerligi algoritmalar kullanilarak benzerlik
diizeylerine gobre veri eslestirme, belirli kurallar
cercevesinde saglanabilir. Yine bu 6neri sonucunda
yer isimleri benzer ancak farkli yerleri ifade eden
verilerin kaybolmasi durumu ortaya cikabilir. Bu
duruma Londra’da ayni mekansal bélgede bir arada
yer alan Bricklane (yerlesim yerinin adi), Bricklane
Marketi, Bricklane Duragi ornek olarak verilebilir.
Bricklane o6rneginde metin benzerliginin yliksek
olarak ¢ikacak olmasina ragmen, verilerin
eslenmemesi gerekmektedir.

Blyilk alanlar icin etiket tekrarindan ve alanlarin
bircok mekansal bolgeyi kapsamasindan dnceden
bahsedilmisti. Bu tekrarlar i¢in nokta ifadesi yerine
ayni etiketi tasiyan noktalarin cevreledigi alan
tabanli veri Uretimi Gzerinde durulmasi cografi
sozIligun ifadesiicin daha dogru 6neriler dogurabilir.
Bu calismada, metin verisi ile ilgili olan veri 6n islem
adimlari, verinin yapisalliginin bozulmamasi igin
kullanilmamistir. Ancak bu yapisallik da g6z 6niinde
bulundurularak bazi dil karakter islemleri, blyuk
kiicik harf duyarliligi ve mimik iceren sekillerin

temizligi tretilen veri kalitesini arttirmaktadir.
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A

Paylasim Sayisi

© 536 -1333 ‘e SO
® 97-535 *
® 24 -96 - : ;
045 9 18 27 36 Esri, HERE, Garmin, (c) OpenStreetMap contributors, and the GIS user
® 2-23 I — K community
(a)
N .
Taksim Gezi Park .Ataturk Kitaphgi
o
A 0 0.125 0:2o LA oTaksim Gezi Park
.Garahti Emeklilik Genel Mdrlk
60 m2
°
Simit Saray1
Taksim Meydan
Gumugsuyu Askeri Hastanes
Taksm Meydan Gumussuyu ; o
- k qu ®Taksim Meyd®ni gonart medya
> . S aksim ani
.Taksm Beyoglu le Emniyet Mudurlug’;uRepubllc Monument® _Taksim Meydan " Chef Mezze
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Bar Rasputm lee:T@(srm 'Taksm. EsgLI A ti®Kizilkayalar Gumussiyu
) fi fa 1864 i ama
Taksu'Taks"‘. ..ﬁaksm  Sarbucks12f1z tafa 186 Ifbeta HotetTerdk Taksim Gumussuyy
MAnno B orock o 0 KFC Hayal Kahvesi Beyoglu
BegtCLOW Taksig AEi Tak'tm Kafek® @2 Balk _ CVK Park Bosphorus Hotel IstanbulAlm.anya Baskonsoloslugy
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zTa;f)?M aamSI o K®ron Cafegoer e Taksim My HouggRiddim Club ParkBosphorus Istanbul Hotel
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M RG Cambaz Rakn Raks
?K }’& Aga py Zarifi Restaurang Spa‘ak ° Esri, HERE, Garmin, ( ):OpenStreetMap contributors, and the GIS user
Beg_mrneﬂ o 9 communityGorbada Tuzun Olsun Dernegi

(b)

Sekil 2. istanbul verisinden Uretilen cografi ilgi noktalari (a) paylasim sayisina gére siniflandiriimis veri (b) Taksim

meydani ve gevresi etiket detayi.
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Paylasim Sayisi
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(b)

Sekil 3. Londra verisinden Uretilen cografi ilgi noktalari (a) paylasim sayisina gore siniflandirilmis veri (b) Trafalgar

meydani ve gevresi etiket detayi.

5. Tartisma ve Sonug

Bu calismada, sosyal medya verilerinin konum
tabanli servisler ile birlikte mekansal veriye katkisi
ve bu katkinin kapasitesinin nasil arttirilabilecegi
Gzerinde durulmustur. Sosyal medya platformlari
dogrudan ya da dolayh olarak paylasilan konum
verileriyle genis alanlari kapsayan, strekli ve diisik
maliyetli bir veri kaynagidir. Bu platformlar, 6zellikle
dogal afetlerin vyarattigi gibi acil durumlarin
yonetilebilmesinde anlk veriyi buyik alanlar igin
hizla sunabilme kabiliyetiyle, acil midahale igin
hayat kurtarici olabilme kapasitesine sahiptir.

Dizensiz olan bu veri ile ilgili bu olumlu 6zelliklerin

kullanilabilmesi icin veri, 6n isleme adimlarinda
filtrelenmeli, temizlenmeli, konumlandiriimali ve
ardindan konusuna goére siniflandiriimalidir.
Sosyal medya verisi geleneksel haritalama
yontemlerinin aksine haritalama alaninda uzman
olmayan kisiler tarafindan dretilebilmekte ve bu
haritalama bir
Bu bu

kullanilmasi yonlinde bir baska tartisma da verinin

Uretimde  salt gibi amag

bulunmamaktadir. nedenle verinin

glvenilirligi ve dogrulugu Gzerinedir. Verinin

saglamasi bu calismada oldugu gibi verinin birden
kullanici  tarafindan

fazla dogrulugunun

hali

teyit

edilmesi ile 6ngorilebilecegi gibi, hazirda
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kullanici  tabanli  glvenilirlik  calismalari  da
literatlirde yer almaktadir.

Sosyal medya kullanicilarinin konum bilgisi bahsinde
ise kullanicinin “profil konumu”, “dolayli konumu”
(tweet iceriginde bahsettigi konum) ve “dogrudan
konumu” (enlem, boylam)” ve “gercek konumu”
(paylasim yaparken bulundugu konum) gibi birden
fazla konum s6z konusudur. Profil bilgisi kullanicin
ikamet ettigi yer olarak degerlendirilirken, diger Uc¢
konum bilgisi de her  bir  paylasimin
konumlandirilmasi igin bliylik 6nem arz edebilir. Bu
U¢ konumun ayni olmasi verinin en tutarh oldugu
durumdur. Ancak “dolayli konumun” tahmini icin bu
¢alismada da bahsedildigi gibi cografi ayristirma
tekniklerinde basarima, “gercek konum” igin ise
kullanicinin paylasim geg¢misine yonelik analizlere
ihtiyac vardir (Gulnerman et al. 2018). Cogu zaman
bu kullanicinin  gercek  konumundan emin
olunamasa da dolayli ve dogrudan konumun tutarli
olmasi, verinin igeriginin gercekten bahsi gecen
konuyla ilgili olmasinin dogrulanmasi ile veri anlaml
kihnmaktadir.

Bu calismada, sosyal medya verilerinin cografi
kullanim kapasitesinin arttirilmasi ve dogrulugunun
tartisilabilmesi icin cografi ayristirma teknikleri ele
alinmis ve cografi ayristirmada ihtiyag olan cografya
s6zIUgunin Uretimi icin sosyal medya verisinin
kullanimi izerine bir yontem onerilmistir.

Gelecek calismalarda, bu c¢alismadaki bulgular
gozetilerek metodolojinin 6zellikle ¢esitli metin
isleme teknikleri ile gelistirilmesi amacglanmaktadir.
Gelistirilecek yeni yontemin daha buyik bir veri
kiimesi ile degerlendirilerek daha kapsaml bir
cografya sozligu Uretilmesi de planlanmaktadir.
Uretilecek bu veri, sosyal medya verilerinin
mekansal tutarlihginin arastiriimasina althk veri
olarak kullanilabilecektir.

Bu calisma, 6zellikle cografya s6zIUgl yetersiz bolge
ve sehirler icin veri Uretimine hizmet edecek bir
yaklasim sunmaktadir. Bu yaklasim, dogal dilden
bagimsiz bir metin isleme yaklasimi uygulamaktadir.
Dilden bagimsiz bu yaklasim, olumlu yonlerinin yani
sira dogal dil isleme ile ilgili bazi yardimci 6zelliklerin
kullanilmamasi nedeniyle kisith kalmistir. Ozellikle
yazim hatalarinin dizeltiimesi, eklerin giderilmesi
icin uygulanabilecek kok bulma (stemming)

algoritmalari verideki dogrulugu arttirabilecektir.

Bu calismada da goruldugl Uzere, sosyal medya,
mekansal veri Uretimine, hizli, masrafsiz ve kapsamli
bir kaynak olusturma potansiyeline sahiptir. Bu
onemli potansiyelin kullanimi cografi veri g¢ikarim
yonteminin gelistirilmesi ile iyilestirilebilir. Ayrica
verinin farkli analizlerle

cikarilan  bu cografi

projelendirilmesi ile mekansal verideki olasi
degisimlerin takibi mimkiin olabilir. Bu nedenle
ileride vyapilacak c¢alismalar asagidaki adimlarla
planlanmaktadir. ilk adim, 6n isleme analizine metin
bazli benzerlik indekslerinin kullaniminin dahil
edilmesidir. Bu sayede olasi yazim hatalarindan
kaynakh cografi tekrarlihgl tespit edilemeyen ilgi
noktalarinin tespit edilmesidir. ikinci adim ise, bu
¢alismada uygulanan metodolojinin daha uzun bir
zaman araligini  kapsayan bir veri setinde
uygulanmasidir. Boylece daha ¢ok ilgi noktasinin
tespiti miimkiin olabilecektir. Uglincii adimda ise,
farkh zaman dilimleri igin (aylik, sezonluk, yillik vb.)
elde edilen cografi etiketlerinin takibi ile veri
glncelligi arastirmasidir. Bu sayede adi degisen
mekansal kullanimlar, yeni olusan ilgi noktalari veya
tamamen ortadan kalkan kullanimlarin tespiti

yapilarak veri glincelligi saglanabilir.
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