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Oz

Metinler, bir¢ok konuda yararli bilgiler icerebilir. Metinleri analiz etmek, insanlarin
daha iyi kararlar vermesine, daha etkili isler yapmasina ve daha fazla bilgiye
ulagmasina yardimci olabilir. Sosyal medya gibi zengin kaynaklardan elde edilen
veriler, bu metinlere ait biiyiik verilerdir. Bu verileri anlamak ve yorumlamak i¢in
cesitli yontemler kullanilmaktadir. Metin madenciligi ve veri analitigi gibi
teknikler, en cok kullanilan yontemlerdir. Ayrica, bu metin verilerinin icerdigi
bilgiyi ortaya ¢ikarabilmek icin yapilandirilmis verilerden daha fazla veriye ihtiyac
duyulabilir. Bu ¢alismada, Tiirkiye’de hazirlanmis sosyal medyadan saglanan
biiyiik veri yaklasimu ile ilgili lisansiistii tezler ele alinmistir. Bu tezler, cesitli
anabilim dallar tarafindan hazirlanmistir ve bu nedenle biiyiik metinler ile ilgili
pek ¢ok boyut incelenmistir. Bu baglamda bu tezlerden bazilarina dair kisa 6zetler
sunulmustur. En fazla bilgisayar miithendisligi alaninda konu ile ilgili tez yazildig
gozlenmistir. Ancak bu tezlerin nitelikleri birbirinden ayrismaktadir. Bir kisminda
hedef yazilim boyutuna yo6nelik olurken, bir kisminda ise sosyal medya
informasyonu hakkinda analiz yapilmasina yoneliktir. Bilgisayar miithendisliginden
sonra en fazla iletisim alanindaki ¢esitli anabilim dallarinda ¢ok fazla tez
yazilmistir. Yillara gore biiyiik veri konusunda yazilan tez sayisinin giderek attigi
gozlemlenmistir. Calismada metin madenciligi yontemi kullanilarak 2008-2022
yillar1 arasinda yazilmis tezlere kelime analizi yapilmistir. Analiz sonucunda
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tezlerin kelime dagilimlarinin kuvvet yasasi dagilimina uygun oldugu bulunmustur.
Elde edilen bulgulardan tezlerde asir1 odaklanma sorunu oldugu sonucuna
varimistir.

Anahtar Kelimeler: Biiyiik Veri, Sosyal Medya, Kuvvet Yasas: Dagilimi, Kelime
Bulutu, Asir1 Odaklanma.

The Analysis of Graduate Studies on Big Data on Social
Media through Text Mining
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Abstract

Texts may contain useful information on many topics. Analyzing texts can help
people make better decisions, do more effective work, and access more
information. Data obtained from rich sources such as social media constitute big
data belonging to these texts. Various methods are employed to understand and
interpret these data. Among them, text mining and data analytics are the most
widely used techniques. In addition, there may be need for more data than
available through structured data to excavate the information contained in a given
text data. This article examines graduate theses prepared in Turkey employing big
data approach obtained from social media. These studies have been prepared by
various departments and hence big data has been examined from various aspects.
In this regard, this paper provides brief summaries of some these theses. The
findings reveal that the majority of related theses were written in the field of
computer engineering. However, their characteristics differ from each other.
While some target the software aspects, others analyze social media information.
The next most popular field is the various departments in the field of
communications. It has been observed that the number of theses written on big
data has increased over the years. This study has applied word analysis on theses
written between 2008 and 2022 through the text mining method. The results
confirm the congruity of the word distribution in theses to the power law
distribution. The overall findings point to the problem of excessive focus in theses.

Keywords: Big Data, Social Media, Power Law Distribution, Word Cloud, Excessive
Focus.
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Giris

XXI. ylizy1l, verilerin her zamankinden daha 6nemli oldugu bir cagdir. Bunun
nedeni, diinyanin artik her zamankinden daha fazla birbirine bagli olmasi ve ve-
rilerin bu birbirine baghligi anlamanin ve manipiile etmenin anahtari olmasidur.
Bu veriler, devlet kurumlari, 6zel sirketler ve bireyler dahil olmak tizere bircok
kaynaktan gelmektedir. Veriler, egilimleri ve kaliplar1 anlamamiza ve gelecek
hakkinda tahminler yapmamiza imkan saglar. Ayni zamanda etkili pazarlama ve
reklamciligin anahtaridir. Kisacasi, modern diinyay1 anlamak ve gezinmek icin
veriler gereklidir. Ayrica veriler bireylerin, isletmelerin ve hiikiimetlerin daha iyi
kararlar almasina yardimci olmak igin kullanilabilir. Ornegin, bir¢ok kisi tarafin-
dan kullanilan bir sosyal agin verileri incelenerek, insanlarin nerede ve ne zaman
etkilesime girecekleri tahmin edilebilir. Bu tiir calismalar, gelecekte cok daha fazla
bilginin elde edilmesini ve bu bilginin dogru sekilde kullanilmasini saglayacaktir.

Metin madenciligi, bir metnin anlamini belirlemek i¢in bir metni inceleme
stirecidir!. Bu siirec, romanlar, makaleler, siirler, konusmalar veya denemeler gibi
her tiir metne uygulanabilmektedir. Bir metni analiz etmek icin 6nce amacini,
hedef kitlesini ve tiiriinii belirlemek gerekir. Bu unsurlar belirlendikten sonra,
metin anlami acisindan analiz edilebilir. Metin madenciligi, bir metni anlamak
icin degerli bir aractir ve kisinin okudugunu anlamasini gelistirmek icin kullani-
labilir. Okuyucular bir metni analiz ederek icerigini daha iyi anlayabilir ve ana
fikirlerini belirleyebilir?. Ayrica metin analizi, okuyucularin yazarin metni yazma
amacini daha iyi anlamalarina yardimei olabilir. Yazarlar bir metnin yapisini ve
anlamini anlayarak kendi diistince ve fikirlerini daha iyi organize edebilirler.
Ayrica metin analizi, yazarlarin izleyicilerinin beklentilerini daha iyi anlamalarina
yardimci olabilir. Metin analizi hem okuma hem de yazma i¢in 6nemli bir aractir.
Bir metnin anlamini anlayarak, okuyucular ve yazarlar icerigini ve amacini daha
iyi anlayabilirler.

Biiyiik veri ¢aginda, metin madenciligi, biiyiik miktarda yapilandirilmamisg
veriden ilgili bilgileri ¢cikarmak i¢in bir ara¢ olarak giderek daha énemli hale
geliyor®. Metin madenciligi, biiyiik miktarda yapilandirilmamis veriden degerli
bilgileri cikarma yeteneginden dolay1 6nemlidir*. Biiyiik veri caginda, isletmeler

1 Sangno Lee, Jaeki Song ve Yongjin Kim, “An Empirical Comparison of Four Text Mining
Methods”, Journal of Computer Information Systems, c. 51, sy. 1, 2010, s. 1-10.

2 Gail Dines, “Gender, Race, and Class in Media: A Text-reader”, Sage, 2003.

3 Amir Gandomi ve Murtaza Haider, “Beyond the Hype: Big Data Concepts, Methods, and
Analytics”, International Journal of Information Management, c. 35, sy. 2, 2015, s. 137-144.

4 Andreas Hotho, Andreas Nuirnberger ve Gerhard Paal, “A Brief Survey of Text Mining”, Ldv
Forum, c. 20, s. 1, 2005.
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stirekli biiyiiyen veri hacmini anlamlandirmaya calistikca, bu yetenek giderek daha
onemli hale geliyor. Metin madenciligi, analistlerin diger yontemlerle tespit edil-
mesi zor olan egilimleri ve kaliplar1 ortaya ¢gikarmasina yardimci olabilir ve ayrica
yeni hipotezler olusturmak veya mevcut hipotezleri test etmek i¢in kullanilabilir.

Bu calisma da Tiirkiye’de sosyal medya alaninda biiyiik veri konulu tezler
istatistiksel olarak analiz edilerek bu alanda calisacak kisilere yol yosterici bilgiler
sunulmasi amaclanmustir. Calisma da 2008-2022 yillar1 arasinda Tiirkiye’de sosyal
medya alaninda biiyiik veri konulu tezler metin madenciligi ydontemi kullanilarak
incelenmistir. Metin verilerinin gosellestirmesinde R yazilimmin “wordcloud”
paketi kullanilmigtir. Calismanin giris boliimiinden sonra literattir kisminda sosyal
meyda alaninda biiyiik veri konusunda yazilmis baz tezler hakkinda, ardindan
biiyiik veri ve sosyal medya konusunda bilgiler verilmistir. Bunu miiteakiben
metin madenciligi yontemi ve kuvvet yasas1 dagilimi hakkinda bilgiler verilmis
ve son boliimde analiz sonuclarindan elde edilen bulgular derlenerek kisa bir
degerlendirmeyle ¢alisma sonlandirilmistir.

Secilmis Literatiir

Sosyal medyadan saglanan biiylik veriye yonelik pekcok konuyu ele alan tezler
yazilmugtir. Calismanin bu béliimiinde bu tezlerden bazilari ele alinarak makalenin
amaci ¢ercevesinde degerlendirilecektir. Bu ¢calisma igin incelenen tezlerin yillara
ve anabilim dallarinda gore dagilimlari ise EK béliimiinde Tablo 1’de verilmistir.

Muhammed Sen® tarafindan bilgisayar bilimleri anabilimdalinda hazirlanan
“ Sosyal Medyadan Elde Edilen Biiylik Veri Baz Alinarak Sosyal Olay Analizi Ger-
cekleme” isimli tezde microblog sitelerden-Twitter’dan elde edilen biiyiik veri
ile etki analizi yapilmis, sosyal medyanin, Arap bahar gosterileri ve Gezi Park
olaylarindan hareketle, 6rgiitlenme ve iletisim icin &nemli bir etmen oldugundan
bahsedilmistir. 10 Temmuz-11 Agustos 2014 tarih araligindaki Tiirkce 355 milyon
360 bin 510 tweet veri olarak kullanilmistir. Daha 6nce yapilmis calismalardan
farkli olarak tweetlerin etkisinin ayni diisiinceyi paylasan gruplardan ziyade farkl
diisiincelerdeki gruplara etkisinin daha gercekci oldugu vurgulanmistir. Grup-
lama islemi icin ise gdzlemlerin tiimiinden, hashtag kullanimina bagh {i¢ grup
olusturulmustur. Bu baglamda her bir tweetin etki degeri hesaplanmistir. Farkli
diisiincedeki gruplar tarafindan retweet veya yanitlanma durumuna 6ncelik tani-
narak bu etki degeri 6l¢iilmiistiir. Olgiim amaciyla tek boyutlu Analitik Hiyerarsi
Stireci- AHP kullanilmistir. Yapilan analiz sonrasinda etki degeri en yiiksek olan
tweet ve bu tweeti atan kullanicinin grubu tespit edilmigtir. Orneklem déneminde
sosyal medyadaki paylasim saysi en yiiksek olan gorseller (video ve resim) ile bu

5 Muhammed Sen, “Sosyal Medyadan Elde Edilen Biiyiik Veri Baz Alinarak Sosyal Olay Analizi
Gergekleme”, Yiiksek Lisans tezi, Gazi Universitesi, Bilgisayar Bilimleri Anabilim Dali, 2016.
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tweetin eslestigi tespit edilmistir. Ayrica her bir grup icin etki degerleri ayr ayr
hesaplanarak, etki degeri yiiksek grup da tespit edilmistir.

Gamze Yildiz Erduran® tarafindan isletme anabilim dalinda hazirlanan “ Online
Miisteri Sikayetlerinin Veri Madenciligi ile incelenmesi” isimli doktora tezinde
bankalarin ekonomik kalkinmada bir lokomotif olmasi nedeniyle, onlarn faaliyet-
lerinin etkin ve {iretken olmasinda miisteri memnuniyetinin en temel etmenlerden
biri oldugu vurgulanmistir. Bu amag dogrultusunda miisteri sikayetleri bu tezin
ana veri kaynagini olusturmustur. Miisteri sikayet kanallarindaki metinlerin metin
ve veri madenciligi yaklasimi analizinden sagladig1 bulgular dogrultusunda ban-
kalar i¢in politika ve strateji onerilerinde bulunulmustur. Tezde kullanilan veriler
JAVA dilinde ECLIPSE kodlar ile veriler elde edilmis ve bu dogrultuda 100.000
miisteri sikayeti incelenmistir. Sikayet konularin zamanla farklilasabilme ola-
sihigina dayali olarak iki ayr1 zaman siirecindeki veriler ele alinmistir. Bu zaman
araliklar1 14 Temmuz 2015-14 Aralik 2015 ve 14 Aralik 2015-6 Eyliil 2016’dir. Metin
madenciligi ile sikayetlerde kullanim siklig1 yiiksek olan ortak kelime ve kelime
obekleri tespit edilmistir. Tespiti yapilan siniflandirmalara bagh olarak sikayetler
kategorize edilmis ve en ¢cok sikayete konu olan durumlar belirlenmistir. Veri 6n
isleme siirecinden sonra veri madenciligi yaklasimlari kiimeleme ve birliktelik
analizleri uygulanmistir. Sikayetlerin kiimelenme analizinde sikayet kelimelerine
bagli olarak kiimeler olusturulmustur. Béylece bankalarin sikayetlerin her birini
ayr ayr1 incelemeleri yerine kategorilere odaklanarak daha hizli ¢6ziim sunma
olanag: saglanmustir. Yapilan analiz sonucunda, her iki zamana ait sikayet veri-
lerinde ad1 en ¢ok gecen bankalarin azalan sirayla Garanti Bankasi, Akbank, Yap1
Kredi ve Ziraat Bankasi oldugu tespit edilmistir. Ancak bu bulgunun bu bankalarin
sikayetleri bertaraf etmedeki beceri durumlarinin bir géstergesi olmadigi, bunun,
s6z konusu bankalarin miisteri sayilarinin ¢oklugu ve miisterilerine teknolojik
hizmetleri daha basarih bir sekilde sunmalarinin bir sonucu oldugu belirtilmistir.
fkinci zaman dilimine ait analiz sonucunda ise birinci zaman diliminden farkli
olarak ING bankasi yalnizca 5 sikayet metninde bahsedilmistir. Bunun nedeni
olarak da bu bankanin ¢oziime ulastirdig sikayetleri kaldirmasinin bir sonucu
oldugu vurgulanmistir. Twitter, Facebook vs gibi aglardaki ve {i¢lincii partideki
sikayetler i¢in strateji gelistirmenin zor oldugu belirtilerek, kontrol edebilecekleri
mekanizmalar artirmalar nerilmistir. Bankacilik sektorii tirtinlerinden “kredi
kart1’nin en cok sikayet edilen tirtin oldugu tespit edilmis ve “tiiketici hakem
heyeti, kredi kart1 aidaty, iiyelik {icreti”"nin ise kelime grubu olarak en fazla sikayet
edilen gruplar oldugu ortaya konulmustur. Sikayete konu olan bu {iriin ve bu
drtinlere iliskin uygulamalar icin sunulacak ¢oziimler ile miisteri portfoylerinin
artirilabilecegi vurgulanmistir. Miisteriler sikayet konusu ile ilgili olarak kendi

6 Gamze Yildiz Erduran, “Online Miisteri Sikayetlerinin Veri Madenciligi ile Incelenmesi”,
Doktora tezi, Trakya Universitesi, Isletme Anabilim Dali, 2017.
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durumlarini en ¢ok “magdur” ve “haksiz” kelimeleri ile tanimlamislardir. Tavsiye
olarak isletmelerin kendi biinyelerinde veri analizi birimleri olusturarak sikayet-
leri daha hizli bir sekilde yonetebilme imkanina erisebilecekleri dile getirilmistir.
Miisteri sadakatinin giderek azalmasi ve online ortamlarda ve 6zellikle sosyal
medya kanallarindaki isleyisin oldukc¢a hizl olmasi nedeniyle zaman periyodu
kisa ya da anlik verilere bagl bilgilerin analizlerine odaklanilmasinin isletmelerin
basarilarina oldukga katki saglayacag belirtilmistir.

Onurcan Giiden’ tarafindan iletisim anabilimdalinda hazirlanan “Hakikat
Sonrasi Dénemde Siyasal Iletisim Yontemini Yeniden Diisiinmek Uzere Niteliksel
Bir Arastirma” isimli calismada “Post-truth”, yani hakikat sonrasi olarak ifade
edilen siyasal iletisimin XXI. ytizyilldaki hem teknik hem de sdylemsel baglamdaki
bi¢imi, niteliksel veri analizi yaklasimlarindan derinlemesine goriisme teknigi
ile incelenmistir. Yapilan gortismeler sonrasinda sosyal aglardaki yalan haber,
filtre baloncugu ve yanki odasi olarak tanimlanan etmenlerin hakikate erisimi
engelleyici etkenler oldugu ortaya konulmustur. Sosyal aglarin manipiilasyon ve
dezenformasyon nedeniyle bireyi hakikatten uzak tutacak olumsuz niteliklerine
vurgu yapilmustir. Bu baglamda dijitallesmenin siyasal iletisim tekniklerini d6-
niistiirdiigii ve biiyiik veri araciligi ile hedefe erisebilecek mikro icerikler {iretme
olanagina sahip olundugu gozlenmistir. Verilerden hareketle, siyasi parti ve aday-
larin kampanyalarin kitlelere ihtiyaclar1 ve beklentileri dogrultusunda icerikler
hazirlayarak yiirtittiikleri goriilmiistiir. Kisisel verilerden yararlanilarak yiirtitiilen
bu siiregte gozetim toplumu sorunun ortaya ¢iktig ve suistimal ve maniptilasyon
yapabilme durumunun da s6zkonusu oldugu belirtilmistir. Dogru olmayan ya da
dogrulugu kanitlanmamus bilginin tespit edilmesi i¢in dogrulama platformlarinin
bu siirecinolumsuz sartlarini nétiirlestirmesi tizerinde durulmus ve gelismislik
diizeyi en yiiksek olan toplumlarda bile bu platformlardan haberdar olma dii-
zeyinin yetersiz oldugu tespit edilmistir. Ayrica bilginin giivenirligini sorgulama
ihtiyacina sahip birey sayisinin azlig1 sebebiyle siyasal iletisimdeki manipiilatif
etkilerin denetlenemeyecegi ortaya ¢ikmuistir.

Fikriye Ataman® tarafindan istatistik anabilim dalinda hazirlanan “Biiylik Veri
Tabanh Sistemlerde Duygu Analizine Yonelik Bir Uygulama: Avrupa’daki Twitter
Kullanicilarinin Miilteci Algis1” isimli doktora tezinde yeni bir duygu analizi modeli
tasarlanmistir. Hadoop ortaminda gelistirilen bu yeni model, duygu analizinde
sozcilige dayali yaklasimlar ile makine 6grenmesine dayal yaklasimlarin birle-
simden olusturulmustur. Bu modelin biiyiik veri islenme stirecindeki etiketleme

7 Onurcan Giiden, “Hakikat Sonrasi Dénemde Siyasal Iletigim Yénetimini Yeniden Diigiinmek
Uzere Niteliksel Bir Arastirma”, Yiiksek Lisans tezi, Iletisim Anabilim Dal, Galatasaray
Universitesi, 2020.

8 Fikriye Ataman, “Biiyiik veri Tabanli Sistemlerde Duygu Analizine Yonelik Bir Uygulama:
Avrupa’ Daki Twitter Kullanicilarinin Miilteci Algis1”, Doktora tezi, Van Yiizlinci Yil
Universitesi, [statistik Anabilim Dali, 2020.
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asamasinda 6nemli 6l¢iide bir performans artis1 gosterdigi tespit edilmistir. Ayrica
duygu siiflamasi baglaminda etkin oldugu ve modelin basarim istatistiklerinin
gecerliligi tespit edilmistir.

Tamer Tiiregiin® tarafindan iletisim sanatlar1 ve tasarim sanatlar1 anabilim
dalinda yiiksek lisans tezi olarak hazirlanan “ Biiyiik Verinin Yeni Medya Sanatinda
Kullanimi; Veri Resmi ve Veri Heykeli “ isimli calismada biiyiik veri, yeni medya
sanati, bilyiik verinin yeni medya sanatindaki yerini aciklayan, biiyiik veriyi yeni
medya sanatinda kullanan Refik Anadol’un esetleri ele alinmistir. Bilim ve tekno-
lojideki hizh ilerlemeler nedeniyle veri resmi ve veri heykeli gibi dijital eserlere ait
calismalarda hem niteligin hem de niceligin hizla artacagi belirtilmistir. Biiyiik
verilerden yararlanilarak veriler resmedilip heykellestirilebilmektedir. Verinin
gorsel sunumu icin sanatcinin estetik yaklasimina paralel yapay zeka araglarindan
yararlanildig ifade edilmis, bu dijital eserlerin yansitilmasi icin ylizey seciminin
uygunlugunun 6nemli oldugu ve sergilenin mekanin ise eserin algi diizeyine etki
edeceginin alti ¢izilmistir. Anadol'un ¢esitli kurum ve kuruluslardan edindigi verileri
kendi estetik anlayis1 ile yazilim veya yapay zeka araclar ile isledigi ve boylece
bu biiytik verilerden gorsel, isitsel ve duyusal eserler olusturdugu vurgulanmustir.

Seda Perihan Oflas’in!?, sosyoloji anabilim dalinda hazirlamis oldugu” Biiylik
Veri Teknolojisi Caginda Kullanici Verilerinin Gizlilik ve Mahremiyetine iligkin
Sosyolojik Analiz” isimli yiiksek lisans tezinde veri teknolojilerinin tehlikelerine
yonelik farkindalik diizeyini 6l¢mek, bireylerin internet ile etkilesim aliskanliklarimi
ve kullanicilara 6zgi verilere iligskin bireylerin tedbir ve kaygi diizeylerini belirle-
mek amaciyla anket calismasi yapilmistir. Biiytiik veri teknolojisine sahip bir¢ok
kiiresel ve yerel sirket, kullanicilara iligkin elde ettikleri bilgi diizeyini artirdikca
daha fazla reklam geliri elde etmektedirler. Ciinkii bu sirketlerin hedefli reklamcilik
icin yarattiklar1 gézetim-endiistri teknolojilerinin, yeni tiir tiretici olan internet
kullanicilarinin {icretsiz cevrim-ici emeklerini somiirdiikleri 6ne stirtilmiistiir.
Ayrica teknolojik algoritmalarin etik, ahlak gibi insani niteliklere sahip olmadig:
belirtilmistir. Bu durumun kullanicilarda dijital ayak izi olarak tanimlanan kisisel
ve davranissal verilerin kotiiye kullanabilecegi endisesi yarattigi ve bu endisenin
bireyden topluma dogru gegisinin giic esitsizlikleri dogurdugu vurgulanmuistir.
Tezde, aralarinda teknolojik uzmanlik diizeyi bakimindan farklar olan ii¢ ayr
orneklem olusturulmustur. Sosyoloji, felsefe 6grencilerinden olusan birinci
orneklem teknolojik uzmanlik diizeyi diisiik gruptur. Bilgisayar miihendisligi
bolimii 6grencileri teknolojik uzmanlik diizeyi orta derece olan ikinci gruptur

9 Tamer Tiiregiin, “Biiyiik Verinin Yeni Medya Sanatinda Kullanimi; Veri Resmi ve Veri
Heykeli”, Yiiksek Lisans tezi, Beykent Universitesi, iletisim ve Tasarim Anasanat Dali, 2020.

10 Seda Perihan Oflas, “Biiyiik Veri Teknolojisi Caginda Kullanict Verilerinin Gizlilik ve
Mahremiyetine fligkin Sosyolojik Analizi”, Yiiksek Lisans tezi, Sosyoloji Anabilim Dali,
Hacettepe Universitesi, 2020.
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ve bir teknoloji firmasinin elemanlar ise yiiksek diizeyde teknolojik uzmanhga
sahip {iciincii gruptur. Elde edilen sonuglar ise ii¢ kategoriye ayrilmistir: Veri giz-
liligine verilen 6nem, gizlilik endiseleri ve veri paylasimina iliskin farkindalik. Veri
gizliligine verilen 6nem baglaminda kisisel veri gizliligine verilen 6nem arttikga
(azaldikca) davranissal veri gizligine verilen 6nem azalmaktadir (artmaktadir).
Kisisel veri gizliligine verilen 6nem baglaminda birinci ve ikinci grup arasinda
istatistiksel olarak anlaml fark oldugu tespit edilmistir. Davramssal veri gizliligi
onemi baglaminda ise gruplar arasinda istatistiksel acidan anlamli bir fark oldugu
bulgusuna erisilmemistir. Gizlilik endisesi kategorisinde elde edilen bulgular ise
soyledir: Glinde 9 saatten fazla internet kullanimi, hassas ve davranissal veriler
baglaminda bireylerde kaygilanma olasiligini artirmaktadir. Hem hassas verilerine
(tibbi bilgiler, etnik bilgi, siyasi egilim, cinsel kimlik vb) ve hem de davranissal ve-
rilerine yonelik aliskanliklara etkisi baglaminda giinliik internet kullanim siklig1 ve
kisisel verilerine 6zgii aliskanhk kiyaslanmis ve giinliik internet kullanim sikliginin
daha etkili oldugu bulgusuna ulasilmistir. Davranigsal veri kategorisinde bireylerin
tutumlarinin onlarin teknolojik uzmanhk diizeyi ile iligkili oldugu belirtilmistir.
Davranigsal verilere iligskin kaygi diizeyinin teknolojik uzmanlk bilgisine gore
farklilik gosterdigi bulunmustur. Veri paylasiminda farkindalik kategorisinde ise
giivenilir bilgiye erisim becerisi yiikseldikce kisisel verilerini muhafaza etmede
tedbir bilincinin giderek arttig1 ortaya cikarilmistir.

Erdem Baghan'' tarafindan radyo-tv-sinema anabilim dalinda hazirlanan “Ge-
lisen Iletisim Teknolojileriyle Degisen Anlatim Yollar1 Uzerinden Yeni Medyanin
Incelenmesi” isimli yiiksek lisans tezinde teknolojik gelismelerin insan iletisimi ve
kiiltiirel yapiya etkisi etik baglamda ele alinmustir. Anlati insan duygu ve diisiince-
lerinin kalic1 olabilmesi amaciyla kullanilan bir ara¢ olmasinin yanisira toplumdaki
yasam bicimi, ge¢mise ait tasidiklar ile sosyal yapiya ait bilgileri de nakleden bir
aractir. Bu baglamda da anlati ile veri arasindaki olumsuz iliski 6rnekler aracilig
ile ortaya koyulmustur. Anlatinin katmansal bir yapisi oldugu vurgulanmis ve
gosterge ve sembollerin tarihsel olarak ait olduklar1 ddnemin olgularini temsil ettigi
ve bireyin o donemde yasadigi toplumsal ve kiiltiirel 6zelliklerinin bir yansimasi
oldugu aciklanmis, teknolojik gelisim ile birlikte anlatinin da dijitallestigine dik-
kat cekilmistir. Biiylik veri teknolojisine sahip otoriteler, verinin tasidig bilgileri
analiz ederek tahmin yapma ve strateji gelistirdigi vurgulanan ¢alismada yanlis
enformasyon iceren bir veriden beslenerek olusturulan algoritmalar ile hatal
tahminler ve ongiiriiler yapilabilinecegi tehlikesi s6zkonusu oldugu, yani veriye
verilen 6nciilliigiin hukuki aksamalara neden olacag belirtilmektedir. Ayni zamanda
teknolojik sistem yaraticilarinin manipiilatif davranislar nedeniyle esitsizlikler
yaratabilme tehlikeleri biinyelerinde barindirdiklari ve bunu 6nlemek amaciyla

11 Erdem Bashan, “Gelisen Iletisim Teknolojileriyle Degisen Anlatim Yollar1 Uzerinden Yeni
Medyanin Incelenmesi”, Yiiksek Lisans tezi, Istanbul Universitesi, Radyo TV Sinema Anabilim
Daly, 2020.
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yasal diizenlemelerle algoritmalarin denetlenmesinin gerektigi tespit edilmistir.
Ayni zamanda sosyal bilimlerin ¢esitli disiplinlerinin, biiyiik veri teknoloji iiretici
ve denetcileriyle birlikte ¢alisilmasi durumunda dogabilecek olumsuz sonuclarin
oniine gecme potansiyeline sahip oldugu ifade edilmistir.

Emre Cihan Ates'? tarafindan hazirlanan disiplinlerarasi adli bilimlerde “On-
leyici Kolluk Faaliyetleri Kapsaminda Sosyal Medyada Veri Madenciligi: Suglari
Onlemek i¢in Twitter Analytic’i Kullanma” isimli doktora tezinde dijitallesmenin
artisi ile birlikte sug oranlarmin da giderek arttigi vurgulanmustir. Bu amagla twitter
paylasimlarn veri madenciligi yaklasimu ile analiz edilip sucu engellemeye yonelik
politikalar gelistirilmesi hedeflenmistir. Bu baglamda Tiirkiye, Italya, Fransa ve
Ispanya jandarma ve polis teskilatlarinin Twitter paylasimlar1 6rneklem olarak
ele alimmustir. Ulkeler karsilagtirlarak sosyal medya kullanim farkliliklari ve bu
teskilatlarin vatandaslarina ne diizeyde etki ettikleri belirlenmistir. Analiz amaciyla
tiim tilke grubuna ait tweetler makine cevirisi ile ingilizceye doniistiirtilmiistiir.
Makine cevirisi sonrasi makine 6grenmesi yaklasimina dayali duygu analizi
gerceklestirilmistir. Duygularin dogruluk smnamasi icin kullanilan rassal orman
algoritmasina gore % 79.565 FI skoru elde edilmistir. Toplum destegi icin sosyal
ag paylasimlarinin hem {ilke icinde hem de uluslararasi diizlemde farklilagtig1 hi-
potezi dogrulanmus, Tiirkiye jandarma teskilatinin diger iilkelerden ayristig: tespit
edilmistir. Ayrica bu calismada siber zorbalik tespitleri i¢in 19 makine 6grenimi
algoritmasi kullanilmistir. Light Gradyan Artirma Makine algoritmasi ile en iyi
sonug elde edilmistir. Tiirkce makine 6grenme ile siber zorbaligin basaril sekilde
ortaya cikarilldig: ifade edilmistir. Veri madenciligi yaklasimlarindan kesfedici
veri analizi ile sosyal aglar tizerinde acik kaynak istihbaratinin saglanabilecegi
dogrulanmistir. Herhangi bir konu ile ilgili mesajlardan duygu tespiti yapilarak
bazen anomilerin de tespit edilebilecegi belirtilmis en fazla negatif mesajin
17:00-24:00 saatleri arasinda gonderildigi belirlenmistir. Tezde bunlarin yanisira
denetimsiz 6grenme ile biiyiik veriden anahtar kelime ile ilintili bilgilerin elde
edilebilecegi vurgulanmustir.

Onur Erkan® tarafindan hazirlanan “ Kentsel Degisimin Konum Tabanli Sos-
yal Medya Aglari ile Incelenmesi: Taksim Meydam Ornegi” isimli yiiksek lisans
tezinde Taksim meydanu ile ilgili Foursquare uygulamasinda elde edilen veriler
ile kentsel degisim ve demografik degisimler analiz edilmis, Taksimi yayalastirma
projesinin (TYP) etkileri belirlenmeye ¢alisiimistir. Foursquare uygulamasi yorum-
larinda meydanin fiziksel cevresinin yeni hali hakkindaki yorumlarin genellikle

12 Emre Cihan Ates, “Onleyici Kolluk Faaliyetleri Kapsaminda Sosyal Medyada Veri Madenciligi:
Suglart Onlemek Igin Twitter Analytic’i Kullanma”, Doktora tezi, Ankara Universitesi,
Disiplinlerarasi Adli Bilimler, 2021.

13 Onur Erkan, “Kentsel Degisimin Konum Tabanl Sosyal Medya Aglart ile incelenmesi: Taksim
Meydani Ornegi”, Yiiksek Lisans tezi, Istanbul Teknik Universitesi, Kentsel Tasarim Anabilim
Daly, 2019.
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olumsuz oldugu tespit edilmistir. 2013-2017 yillar icin turistler ile ilgili yorum-
larm arttigy, 6zellikle ortadogulu turistlere yonelik yaklagimlarin olumsuz oldugu
gozlenmistir. TYP nin trafik sorununu ¢6zecegi beklentisi de dogrulanmis, TYP
sonrasl taksim meydani ile ilgili algi, sembol ve yiiklenen anlamlarda degisimler
farkedildigi belirtilmistir.

Sonug olarak biiyiik veri, is ve akademik diinyanin en énemli konularindan
biri haline geldi. Nasil karar verdigimizde, miisterilerle nasil etkilesimde bulun-
dugumuzda ve islerimizi nasil yiiriittigiimiizde devrim yaratma potansiyeline
sahiptir. Potansiyeline ragmen, 6zellikle Tiirkiye baglaminda, biiyiik verileri
cevreleyen bircok soru var. Bu makale, Tiirkiye’deki biiyiik verilerle ilgili tezleri,
ozellikle potansiyel uygulamalarini ve sonuclarini incelemeyi amaclamaktadir.

Biiyiik Veri

Bilgi islem, herhangi bir veri, hareket veya islemin bilgiye doniistiirtilmesidir.
Bir bilgisayarda, veriler ikili sayilar (1 veya 0) olarak dizilir. Veriler tekil veya ¢o-
gul nesneler olarak kullanilabilir. Ham veriler, verilerin en temel dijital bicimini
tanimlayan bir terimdir." Veriler, girdi olarak kullanilan kaynak verilerinden yeni
veriler tiretmek icin CPU (Central Processing Unit) tarafindan gerceklestirilen
mantiksal islemler sonucu elde edilir'®. Bilgi islem sistemleri, yalmzca verileri
islerler veya tiretirler; ayn1 zamanda, sisteme giren verilerden yeni veriler iireten
stiregler de vardir.

Bir veri kiimesinin biiyiikliigii, 6lcegi, yapisi, saklanma sekli, analiz edilebi-
lirligi ve kullanilabilirligiyle ilgilidir. Biiyiik veri yiiksek hizda toplanan, saklanan
ve analiz edilen biiyiik veri kiimeleridir. Bu biiyiik veriyi islemek icin geleneksel
veri isleme teknikleri yeterli degildir. “Biiylik veri” terimi, geleneksel veri igsleme
uygulamalarimin bunlarla basa ¢ikmak icin yetersiz kaldig1 biiyiik veya karmasik
veri kiimelerini ifade eder.'® Biiylik veri, veri kiimelerinin biiytikliigti, 6lcegi,
yapisy, saklanma sekli, analiz edilebilirligi ve kullanilabilirligiyle ilgilidir. Biiyiik
veri, degerli icgoriiler ve bilgiler elde etmek icin onu yonetmek, islemek ve analiz
etmek icin yeni teknolojiler ve yaklasimlar gerektirir.

Biiytik veriler, daha fazla verinin saklanmasina, daha fazla bilginin toplanma-
sina ve daha fazla bilginin yapilandirilmasina imkan saglayan verilerdir. Biiyiik
veri veritabanlari, web tarayicilar1 ve mobil cihazlar gibi farkli kaynaklardan
toplanabilir. Bu veri, kuruluslarin karar verme siireglerini iyilestirmelerine, ope-
rasyonlarini optimize etmelerine ve rekabet avantaji elde etmelerine yardimci

14 Vaughan, “What Is Data? - Definition from Whatls.Com”, July 2019, https://www.techtarget.
com/searchdatamanagement/definition/data [Erisim Tarihi: 16.04.2022].

15 Svetlin A. Manavski, “CUDA Compatible GPU As an Efficient Hardware Accelerator
for AES Cryptography”, 2007 IEEE International Conference on Signal Processing and
Communications, 2007, s. 65-68.

16 Mereena Thomas, “A Review Paper on BIG Data”, International Research Journal of
Engineering and Technology (IRJET), c. 2, sy. 9, 2015.
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olma yeteneginde yatmaktadir. Biiyiik veri analitigi, kuruluslarin yeni egilimleri,
kaliplar ve korelasyonlari belirlemesine yardimci olabilir. Ayrica dolandiricilik
ve anormalliklerin tespit edilmesine de yardimci olabilir. Bu veriler, miisteri hiz-
metlerini iyilestirmek, pazarlama cabalarin1 hedeflemek ve tiiketici davranisim
anlamak i¢in kullanilabilir. Tedarik zincirlerinin ve {iretim siireclerinin verimliligini
artirmak icin de kullanilabilir. Saglik sektoriinde, hasta bakimini iyilestirmek ve
hastaliklar i¢in yeni tedaviler belirlemek i¢in biiyiik veriler kullaniliyor. Ayrica
biiylik veri, isletmelere operasyonlarini iyilestirmeleri ve daha iyi kararlar almalar1
icin yeni firsatlar sunuyor.

Biiytik veri, kiiresel olarak kullanilan bir veri kaynaklar1 kiimesidir ve bir¢ok veri
tiirtinden olugmaktadir. Bir kullanicinin internet tarayicisinda yaptigl aramalari,
konumunu, tiklamalarini, harcadig1 zamani, actigi web sayfalarini ve daha fazlasin
icerebilir.'” Bu veri, yalnizca bir veri kaynagina sahip degildir; ayn1 zamanda, bu
verilerin anlaml bir sekilde yorumlanmasini saglayan bir yapiya da sahiptir. Bu
yapi, biiyiik veriyi yonetmek ve anlamak icin gereken teknikleri, araglar ve yon-
temleri icermektedir. Bu teknikler arasinda en yaygin olanlari; verileri toplama,
saklama, analiz etme ve yorumlamadir.

Biiyiik veri, ¢ok yeni bir kavram olmasa da yakin zamanlarda popiiler hale
gelmistir. Veri toplama ve analizi, yillar boyunca bir¢ok farkl amag i¢in yapilmis-
tir.'® Ornegin, bir iilkenin ekonomik durumunu degerlendirmek i¢in istatistikler
toplanir ve bu verilerin yorumlanmasi yoluyla kararlar alinir. Ayni sekilde, bir
hastanenin hastalariin saghk durumunu degerlendirmek icin veriler toplanir
ve bu verilerin yorumlanmasiyla kararlar alinir. Ancak, biiyiik veri, bu verilerin
¢ok daha biiytik bir kiitleye sahip oldugu anlamina gelir. Bu veri, yalnizca birkac
yiliz kaynaktan toplanan verilerden olusmaz; ayni zamanda, yillarca toplanan
milyonlarca kaynaktan olusmaktadir. Bu nedenle, biiyiik veri setlerinin anlamli
bir sekilde yorumlanmasi oldukca zordur.

Arastirma ve uygulama diizeyinde yorumlamalada yasanan bu zorlugu ragmen
biiyiik verinin poptiler hale gelmesinin bircok nedeni vardir. Birincisi, bu verinin
toplanmasi ve yonetilmesi icin gelistirilen teknolojilerin yayginlagsmasiyla birlikte,
biiylik veri toplama ve yonetme konusunda daha fazla bilgiye sahip olunmustur®.
Ikincisi, bu verinin toplanmasi ve yonetilmesi i¢cin gereken maliyetler diismiistiir.2°

17 Che-Hung Liu, Jen Sheng Wang ve Ching-Wei Lin, “The Concepts of Big Data Applied in
Personal Knowledge Management”, Journal of Knowledge Management, 2017.

18 Michael Gallagher, “Data Collection and Analysis”, Researching with Children and Young
People: Research Design, Methods and Analysis, 2009, s. 65-127.

19 Sabyasachi Dash, Sushil Kumar Shakyawar, Mohit Sharma ve Sandeep Kaushik “Big Data in
Healthcare: Management, Analysis and Future Prospects” Journal of Big Datac. 6, sy. 1, 2019,
s.1-25.

20 Knud Erik Skouby ve Anders Henten “Interview with Jergen Abild Andersen, Chairman of
Committee on Digital Economy Policy (CDEP) of OECD, the Organisation for Economic Co-
operation and Development”, Journal of NBICT, c. 1, 2014, s. 139-146.
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Son olarak, biiyiik verinin toplanmasi ve yonetilmesi icin gereken birtakim yeni
teknikler ve yontemler gelistirilmistir.* Biiyiik veri, genellikle birka¢ terabayti bulan,
yiiksek hizda toplanan, yapilandirilmamis veya yapilandirilmais verilerden olusur.
Yalnizca biiyiik sirketlerin degil, aynm1 zamanda kiiciik ve orta 6lcekli sirketlerin
de kullanabilecegi bir veri kaynagidir. Bu sirketler, bu veri setlerini kullanarak,
miisterilerinin ihtiyaclarini daha iyi anlayabilir, davraniglarini daha iyi tahmin
edebilir ve onlara daha iyi hizmet sunabilirler. Biiyiik verinin kullanimi, bir¢ok
farkli alanda yayginlasmustir?2, Ornegin, saglik alaninda hastaliklarin tedavisinde;
egitim alanin da egitim stireclerinin iyilestirilmesinde kullanilmaktadir.

Sekil 1 ‘de gosterildigi gibi Biiyiik Veri'nin hacim (volume):, ¢esitlilik (variety),
hiz (velocity), dogruluk (veracity), degiskenlik (variability), oynaklik (volatility),
giivenlik acig1 (voulnerability), gorsellestirme (visualization), gecerlilik (validity)
ve deger (value) ve olmak tizere on karakteristik 6zelligi vardir.?

Hacim: Giinliik olarak {iretilen biiyiik miktardaki veriyi ifade eder. Bu veriler,
sosyal medya, sensorler ve islem verileri dahil olmak {izere cesitli kaynaklardan
gelebilmektedir. Veri hacmi o kadar biiyiik olabilir ki geleneksel yontemlerle
depolanmasi ve yonetilmesi zor olabilir.

Cesitlilik: Analiz icin mevcut olan farkli veri tiirlerini ifade eder.?* Biiyiik Veri,
sosyal medya verilerinden islem verilerine ve sensor verilerine kadar her seyi ice-
rebilir.?® Veri kaynaklarmin ve tiirlerinin cesitliligi, bu veri analizini cok karmasik
ama ayn1 zamanda cok giiclii hale getirebilmektedir.

Hiz: Biiyiik verilerin hiz 6zelligi, verilerin iiretilme, toplanma ve islenme hi-
zin1 ifade eder. Hiz, bu verilerin 6nemli bir 6zelligidir ¢iinkii kuruluslarin gercek
zamanl olarak daha iyi kararlar almasina yardimci olabilmektedir. Kuruluslar
veriyi anlik analiz ederek hizl kararlar alabilmekte ve bu sayede biiyiik kazanclar
elde edebilmektedir.

21 Yuji Roh, Geon Heo, and Steven Euijong Whang, “A Survey on Data Collection for Machine
Learning: A Big Data-ai Integration Perspective”, IEEE Transactions on Knowledge and Data
Engineering, c. 33, sy. 4, 2019, s. 1328-1347.

22 Laika Satish ve Norazah Yusof, “A Review: Big Data Analytics for Enhanced Customer
Experiences with Crowd Sourcing”, Procedia Computer Science, c. 116, 2017, s. 274-283.

23 Gunasekaran Manogaran, Chandu Thota ve Daphne Lopez, “Human-Computer Interaction
With Big Data Analytics”, Research Anthology on Big Data Analytics, Architectures, and
Applications iginde, Hershey, United States: IGI Global, 2022, s. 1578-96; Nagham Saeed ve
Laden Husamaldin, “Big Data Characteristics (V’s) in Industry”, Iraqi Journal of Industrial
Research, c. 8, sy. 1, 2021, s. 1-9; Jayanthi Ranjan, “The 10 Vs of Big Data Framework in the
Context of 5 Industry Verticals”, PRODUCTIVITY, c. 59, sy. 4, 2019, s. 324-42.

24 Suhail Sami Owais ve Nada Sael Hussein, “Extract Five Categories CPIVW from the 9V’s
Characteristics of the Big Data”, International Journal of Advanced Computer Science and
Applications, c. 7, sy. 3, 2016.

25 Necmi Giirsakal ve Sadullah Celik, “Biiyiik Veri ve Pazarlama”, 1. baski, Bursa: Dora Yayinevi,
2021, s. 21.
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Gorsellegtirme

Dogruluk

Guvenlik

Agit Degiskenlik

Sekil 1. Biiyiik Verinin Karakteristik Ozellikleri

Dogruluk: Biiyiik verilerin dogruluk 6zelligi, verilerin dogrulugunu ve giive-
nilirligini ifade eder.?® Bu veriler, sensorler, sosyal medya ve islem verileri dahil
olmak iizere ¢esitli kaynaklardan gelebilir. Verilerin karar vermede kullanilabilmesi
icin dogru ve giivenilir bir kaynaktan elde edilmis olmasi oldukca 6nemlidir.

Degiskenlik: Biiyiik verinin yapi ve icerik acisindan ne derece degisebilecegini
ifade eder. Bu verinin degiskenligi, biiyiikliigiine, karmasikligina ve tiiretildigi
kaynaklarin gesitliligine bagl olabilmektedir.*

Oynaklik: Biiyiik verinin oynaklik 6zelligi, stirekli degismesi ve biiylimesi
anlamina gelmektedir. Oynakliigin yiiksek olmasi verilerin zaman icerisinde ¢ok

26 George Firican, “The 10 Vs of Big Data. Transforming Data with Intelligence”, February 18,
2017, https://tdwi.org/articles/2017/02/08/10-vs-of-big-data.aspx [Erisim Tarihi: 10.04.2022].

27 Raghav Toshniwal, Ghosh Kanishka Dastidar ve Asoke Nath, “Big Data Security Issues and
Challenges” International Journal of Innovative Research in Advanced Engineering (IJ/IRAE),
. 2,8y. 2, 2015, s. 2349-2163.
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fazla degismesine sebep olur. Oynaklik, bu verilerin yonetilmesini ve depolan-
masini zorlastirmaktadir.

Giivenlik Acig:: Biiyiik verinin giivenlik acig1 6zelligi, biiylik miktarda veriyi
korumanin ve giivence altina almanin zor olabilecegi gercegini ifade eder. Bu-
nun nedeni, birden fazla sistem ve konuma yayildiginda verileri izlemenin ve
yonetmenin zor olabilmesidir. Ayrica neyin hassas bilgi olup neyin olmadigini
belirlemek daha zor olabileceginden, biiyiik verilerin korunmasi geleneksel veri
kiimelerinden daha zor olabilir.

Gorsellestirme: Biiyiik verilerin gorsellestirmesi, verilerde gizli olan kaliplarin
goriilmesini saglar. Gorsellestirme, bu veri kiimelerinin analizine izin veren arac-
lar kullanilarak yapilir®®. Bu araclar, kaliplar1 ve egilimleri gorme, aykir1 degerleri
belirleme, farkli veri kiimelerini karsilastirma ve uzaklastirma, veri kiimelerini
belirli kriterlere gore filtreleme ve veri kiimeleriyle gercek zamanh olarak etkilesim
kurma yetenegini icerebilmektedir.

Gecerlilik: Biiytik verilerin gecerlilik 6zelligi, dogru ve gercek diinyay1 temsil
etmesidir. Gegerlilik, gelecek hakkinda giivenilir tahminler yapmak icin bu verilerin
kullanilabilecegi anlamina gelir. Bununla birlikte, genel olarak, biiytik verinin, daha
biiyiik boyutu ve daha cesitli bilesimi nedeniyle geleneksel veri kiimelerinden
daha gecerli oldugu soylenir. Bunun nedeni, bu veri kiimelerinin 6nyargili olma
veya sonuglari carpitabilecek hatalar icerme olasiiginin daha diisiik olmasidir.?

Deger: Biiyiik verinin deger 6zelligi, daha 6nce mevcut olmayan icgoriiler
saglama yetenegidir. Bu veriler, geleneksel veri kiimelerinde gizlenecek olan egi-
limleri, korelasyonlar1 ve kaliplar1 belirlemek i¢in kullanilabilir. Kuruluslar, biiyiik
verileri analiz ederek daha iyi kararlar alabilir, operasyonel verimliligi artirabilir
ve rekabet avantaji elde edebilirler.

Sonug olarak verilerin hacmi ve cesitliligi artmaya devam ettikce, veriler aka-
demik arastirmalarda giderek daha onemli hale geliyor. Biiyiik veri, daha 6nce
analiz edilmesi ¢ok zor veya zaman alic1 olan biiyiik ve karmasik veri kiimelerinin
analizine izin verdigi i¢in, aragtirmanin yiiriitiilme biciminde devrim yaratma
potansiyeline sahiptir. Akademik arastirmalarda biiyiik veri kullanimi hala erken
asamalarinda, ancak arastirmanin yiiriitiilme seklini degistirmeye baslad: bile.
Gelecekte, veri hacmi ve cesitliligi artmaya devam ettikce biiyiik verinin daha da
onemli hale gelmesi muhtemeldir.

28 Sadullah Celik, “Biiytik Veri”, Gece Kitapligi, Ankara, 2018, s. 127.

29 Judith S. Hurwitz, Alan Nugent, Fern Halper ve Marcia Kaufman, “How to Ensure the Validity,
Veracity, and Volatility of Big Data”, March 26, 2016, https://www.dummies.com/article/
technology/information-technology/data-science/bigdata/how-to-ensure-the-validity-
veracity-and-volatility-of-big-data-167357/ [Erisim Tarihi: 10.04.2022].
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Sosyal Medya

Sosyal medyanin giicii, diinyanin her yerinden insanlar1 birbirine baglama ve
bilgi ve deneyimlerini paylasmalarina izin verme yeteneginde yatmaktadir. Biiyiik
veri, sosyal medya icin 6nemlidir ¢tinkii kullanici davranislarini ve tercihlerini an-
lamak i¢in kullanilabilir.*® Bu anlayis daha sonra kullanici deneyimini gelistirmek
icin kullanilabilir. Ornegin Facebook, insanlarin siteyi nasil kullandigini anlamak
ve kullanici deneyimini iyilestiren degisiklikler yapmak icin bu veriyi kullaniyor.

Sosyal medyalarda bulunan aglar, kisilerin birbirleriyle etkilesim kurabilecek-
leri, bilgi alisverisi yapabilecekleri ve paylasimlarda bulunabilecekleri ¢evrimici
ortamlardir. Sosyal aglar, kullanicilarinin diger kullanicilarla baglanti kurmasina,
mesajlasmasina ve paylasimlarda bulunmasina olanak tanir.®! Bazi sosyal aglar,
kullanicilarina profiller olusturma, arkadas listeleri olusturma ve blog gibi 6zellikler
sunar. Sosyal aglar ayrica, kullanicilarin diger kullanicilarin profillerini gormesine
ve bu profillerdeki bilgileri kullanmasina, kisilerin fotograflarini, videolarini, blog
yazilarii inceleyebilmesine ve baska kisilerle iletisim kurmalarina ve paylasim-
larda bulunmalarina imkan saglar.

Biiytik veri, sosyal aglarin 6nemli bir parcasidir. Clinkii sosyal aglar, insanlarin
daha fazla bilgiye ulagsmasini saglar. Bu veri, sosyal aglardan gelen bilgileri islemeye
ve anlamaya yardimc1 olur.* Sosyal aglarin daha etkili bir sekilde kullanilmasini
saglar. Sosyal aglarin 6nemini artirarak, insanlarin daha fazla bilgiye ulasmalarini
saglar. Biiylik verinin sosyal aglar icin 6nemi, reklamlarin ve icerigin daha etkili
hedeflenmesine olanak saglamasidir. Kullanicilar hakkinda toplanan ¢ok mik-
tarda veri ile sosyal aglar, her bireye uyarlanmis daha 6zellestirilmis deneyimler
sunabilmektedir. Bu, kullanicilarin kendileriyle alakah reklamlar1 ve icerigi gorme
olasiliklarinin daha yiiksek olmasina neden olur ve bu da daha fazla etkilesim ve
doniisiim saglar.

Biiyiik veri kiimelerini sosyal aglar olarak gorsellestirmenin birkag temel
nedeni vardir.*® Birincisi, sosyal ag gorsellestirmeleri, verilerdeki gizli kaliplar
ve egilimleri ortaya cikarabilir. Ornegin, biiyiik bir veri kiimesinin bir sosyal ag
gorsellestirmesi, birbirine yakindan bagh varlik kiimelerini ortaya ¢ikarabilir. Bu
tiir bilgileri, verilerin geleneksel bir tablo veya grafik temsilinden ayirt etmek zor

30 Vasile-Daniel Pavaloaia, Elena-Madalina Teodor, Doina Fotache ve Magdalena Danilet,
“Opinion Mining on Social Media Data: Sentiment Analysis of User Preferences”,
Sustainability, c. 11, sy. 16, 2019, s. 4459.

31 Chei Sian Lee ve Long Ma, “News Sharing in Social Media: The Effect of Gratifications and
Prior Experience”, Computers in Human Behavior, c. 28, sy. 2, 2012, s. 331-39.

32 DoydDanahveKate Crawford, “Critical Questions for Big Data”, Information, Communication
& Society, c. 15, sy. 5, 2012, s. 662-79.

33 Jeffrey Heer ve Danah Boyd “Vizster: Visualizing Online Social Networks”, IEEE Symposium
on Information Visualization icinde, Minneapolis, MN, USA: IEEE, 2005, s. 32-39.
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olabilir. Sosyal ag gorsellestirmelerinin bir diger onemli avantaji, farkl varhiklar
arasindaki potansiyel iligkileri belirleme yetenekleridir. Ornegin, ¢ok sayida ayni
varliga bagh olan iki varhigin birbiriyle iliskili olmasi muhtemeldir. Bu tiir bilgiler, bir
veri kiimesindeki farkh varliklar arasindaki iliskiler hakkinda hipotezler olusturmak
icin kullanilabilir. Son olarak, sosyal ag gorsellestirmeleri, karmasik bilgileri genis
bir kitleye iletmek i¢in kullanish bir yol saglayabilir. Bu gorsellestirmeler, bir veri
kiimesinin temel bulgularini kolay anlasilir bir sekilde ileten carpici infografikler
olusturmak i¢in kullanilabilir. Ayrica, kullanicilarn bir veri kiimesini daha kapsamli
bir sekilde kesfetmesine olanak taniyan etkilesimli uygulamalar olusturmak icin
de kullanilabilirler. Sekil 2’de GDELT (Global Database of Events, Language and
Tone) veritabanindan elde edilen veriler kullanilarak 2018 yilinda Bagskan Recep
Tayip Erdogan’nin iliskili oldugu siyasi liderlerin sosyal ag1 cizilmistir.
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Sekil 2. GDELT’in Go6ziinden Siyasi Liderlerin 2018 Yilindaki Sosyal Ag Yapisi

Diger taraftan bugiin sosyal medya kullanicilar, kisisel bilgilerinin sosyal
medya sirketleri tarafindan nasil kullanildigindan emin olmadiklar igin veri
gizliligi konusunda birtakim endiseler duyuyorlar. Kullanicilar ayrica, bilgilerine
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veya rizasina gerek olmaksizin {iglincii taraf uygulamalar tarafindan verilerine
erisilebileceginden endise duymaktadir®. Bu endiseler, sosyal medya sirketlerine
olan giivenin azalmasina neden olmaktadir. Diger taraftan baz sirketlerin kulla-
nici verilerini toplayip sattigi dogru olsa da, veriler genellikle anonimlestirilir ve
reklamlar1 hedeflemek veya {iriin satmak icin kullanilmaz. Ayrica, ¢ogu kullanici
verilerinin nasil toplandigiin veya kullanildiginin farkinda degildir ve bu nedenle
bu konuda endise duymazlar.®

Sonug olarak biiyiik veri ve metin madenciligi i¢cin sosyal medyanin énemi
iki nedenden dolayr 6nemlidir. Birincisi, sosyal medya, biiyiik veri ve metin
madenciligi uygulamalari icin kullanilabilecek zengin bir veri saglar. Bu veriler,
sosyal egilimleri anlamalk, tiiketici tercihlerini belirlemek ve gelecekteki olaylar
tahmin etmek i¢in kullamlabilir. fkincisi, sosyal medya, isletmelerin miisterile-
riyle etkilesime girmesi ve geri bildirim toplamasi i¢in bir platform saglar. Bu geri
bildirim, tirtin ve hizmetleri gelistirmek ve miisteri ihtiyac ve isteklerini daha iyi
anlamak i¢in kullanilabilir.

Metodoloji ve Veri Seti

Veri Seti

Bu calismada kullanilan veriler YOK Ulusal Tez Merkezi'nden ¢ekilmistir.
Calismada 2008 yilindan 2022 yilina kadar sosyal medya alaninda biiyiik veri
konulu yazilmis 72 tez incelenmistir. Bu tezlerdeki kelimeler metin madenciligi
yontemi kullanilarak literatiir incelemesi yapilmstir.

Metin Madenciligi

Metin madenciligi, bir veri kiimesindeki anlamli ve 6nemli bilgileri kesfet-
meye yonelik bir ydntemdir. Bu yontem, genellikle bir veri kiimesinin yapisin
ve icerigini anlamaya yoneliktir. Veri kiimelerinin biiylikliigii ve karmasiklig,
metin madenciliginin ne kadar zor oldugunu géstermektedir.*® Veri kiimelerin-
deki bilgilerin anlaml sekilde kesfedilmesi icin, cesitli yontemlerin gelistirilmesi
gerekmektedir. Metin madenciligi, metin verilerinden bilgi ¢ikarma islemidir. Bu
siireg, web sitelerinden, kitaplardan ve diger kaynaklardan gelen metinler gibi
yapilandirilmamus verileri ¢cikarmak ve bunlari cesitli amaclarla analiz edilebilecek
ve kullanilabilecek yapilandirilmis bir bicime doniistiirmek i¢in kullanilabilir.?”

34 Luci Pangrazio ve Neil Selwyn, ““It’s not Like It’s Life or Death or Whatever”: Young People’s
Understandings of Social Media Data”, Social Media+ Society, c. 4 sy. 3, 2018.

35 Philip M. Napoli, “Special Issue Introduction: Big Data and Media Management”,
International Journal on Media Management, c. 18, sy. 1, 2016, s. 1-7.

36 IBM, “What Is Text Mining?”, November 16, 2020, https://www.ibm.com/cloud/learn/text-
mining [Erisim Tarihi: 15.04.2022].

37 Han Jiawei ve K.C.-C. Chang, “Data Mining for Web Intelligence”, Computer, c. 35, sy. 11,
2002, s. 64-70.



174 TALID, 20(39), 2022/1, . Gelik, F. Zeren

Metin madenciligi, metin verilerinden degerli icgoriiler elde etmek icin kullani-
labilecek giiclii bir aractir. Duygu analizi, konu modelleme ve metin siniflandirma
gibi gesitli amaclar i¢in kullanilabilir.® Duygu analizi, metin verilerinden duygular1
veya gortisleri ¢ikarma igslemidir.* Bu, 6rnegin miisteri duyarlihigin analiz etmek
icin kullanilabilir. Konu modelleme, metin verilerinden konu ¢ikarma islemidir.
Bu, bir belgenin veya belge grubunun ana konularinmi belirlemek icin kullanila-
bilir. Metin siniflandirma, metin verilerine bir sinif etiketi atama islemidir.*° Bu,
belgeleri otomatik olarak farkli kategorilere ayirmak icin kullanilabilir.

Metin madenciligi nispeten yeni bir alandir ve yeni yontemler gelistirmek ve
mevcut olanlar iyilestirmek icin hala ¢ok sayida arastirma yapiliyor. Bununla
birlikte, metin madenciliginin potansiyel uygulamalar ¢ok genistir ve haliha-
zirda pazarlama, sosyal medya analizi ve miisteri hizmetleri gibi cesitli alanlarda
kullanilmaktadir.”!

Kuvvet Yasas1 Dagilimi

Kuvvet yasasi, bir s6zciigiin bir dil icindeki ortalama sikligi ile o s6zctigiin go-
riilme siklig1 arasindaki iliskiyi aciklar. Sozctiklerin goriilme sikliklar, sézciiklerin
dil icindeki yaygmligini gésterir. Bu yasa, bir dilin kurallarinin, sézciiklerin sikligina
gore degisebilecegini gosterir*?. Kuvvet yasasi dagilimimin kelime frekanslari, tahmin
edilebilir bir model izler. En yaygin kelimeler metinde en sik gecen kelimelerdir,
daha az kullanilan kelimeler ise daha az siklikla gecen kelimelerdir. Bu model
Zipf yasasi olarak bilinir ve bir metindeki kelimelerin sikligini tahmin etmek
icin kullanilabilir. Zipf yasasi, adini ilk kez 1930’larda 6neren dilbilimci George
Zipf'ten almistir. Zipf yasas, bir kelimenin sikliginin metindeki siralamasiyla ters
orantili oldugunu belirtir.** Baska bir deyisle, en yaygin kelime, ikinci en yaygin
kelimeden iki kat ve en yaygin ticiincii kelimeden ti¢ kat daha sik gececektir. Bu
model, kelime frekanslarinin kuvvet yasas: dagihminda goriilebilir. Metindeki en

38 Dandan Tao, Pengkun Yang ve Hao Feng, “Utilization of Text Mining as a Big Data Analysis
Tool for Food Science and Nutrition”, Comprehensive Reviews in Food Science and Food
Safety, c. 19, sy. 2, 2020, s. 875-94.

39 Shahnawaz ve Parmanand Astya, “Sentiment Analysis: Approaches and Open Issues”, 2017
International Conference on Computing, Communication and Automation (ICCCA) iginde,
Greater Noida, India: IEEE, 2017, s. 154-58.

40 Vikas K Vijayan, K. R. Bindu ve Latha Parameswaran, “A Comprehensive Study of Text
Classification Algorithms”, 2017 International Conference on Advances in Computing,
Communications and Informatics (ICACCI) i¢inde, Udupi, India: IEEE, 2017, s. 1109-13.

41 Sadullah Celik, “Metin Madenciligi ile Shakespeare Kiilliyatinin Incelenmesi”, MANAS Sosyal
Arastirmalar Dergisi, c. 9, sy. 3, 2020, s. 1344.

42 Mark E] Newman, “Power Laws, Pareto Distributions and Zipf's Law.” Contemporary physics,
c. 46, sy.5, 2005, s.323-351.

43 Steven T. Piantadosi, “Zipf’s Word Frequency Law in Natural Language: A Critical Review and
Future Directions”, Psychonomic Bulletin & Review, c. 21, sy. 5, 2014, s. 1112-30.
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yaygin kelimeler en sik gecen kelimelerdir, daha az kullanilan kelimeler ise daha
az siklikla gecen kelimelerdir. Bu model, kuvvet yasas1 dagilimi olarak bilinir.
Denklem (1) de kesikli kuvvet yasasi formiilii verilmistir.*

plx) =Cxe (1)
Denklem (1)’deki a ve C parametreleri maksimum olabilirlik yontemi ile

tahmin edilir. Kolmogorov Smirnov istatistigi minimize edilerek x . (kesmeli
deger) tahmin edilir.

Kelime frekanslarimin kuvvet yasasi dagiliminin dil 6grenimi icin dnemli
etkileri vardir. Bir dildeki en 6nemli kelimelerin en stk meydana gelen kelimeler
oldugunu 6ne siirer.® Bu kelimeler yiiksek frekansh kelimeler olarak bilinir ve
ogrencilerin yeni bir dil 6grenirken odaklanmasi gereken kelimelerdir. Kelime
frekanslarinin kuvvet yasasi dagiliminin da bilgi alimi icin 6nemli etkileri vardir.
Belirli bir sorgu i¢in en alakali belgelerin, sorgu terimlerini en sik igerenler oldu-
gunu onerir. Bu ilke, frekans-ters dokiiman frekans: (Term Frequency-Inverse
Document Frequency-TF-IDF) algoritmasi terimi olarak bilinir ve arama motorlar
tarafindan belgeleri siralamak igin kullanilir.*

Kelime frekanslarmin kuvvet yasasi dagilimi, dilbilimciler, dil 6grenenler ve
bilgi alma uzmanlari icin degerli bir aractir. Dilin yapisini ve yiiksek frekansh
kelimelerin 6nemini daha iyi anlamamiza yardimci olabilir. Bu amagla calismada
metin madenciligi yontemi ile edle edilen kelimelerin frekanslarinin kuvvet ya-
sasina uygunlugu Kolmogorov-Smirnov testi ile arastirilmstir.

Bulgular

Bu calismada analizler R yaziliminin “wordcloud” paketi kullanilarak yapil-
mustir. “wordcloud” paketi, belirli bir metindeki en yaygin kelimelerin grafiksel
temsilleri olan kelime bulutlarini olusturmak i¢in kullanilir. Sekil 3’te 2008-2022
donemleri arasinda biiylik veri konulu 72 teze ait anahtar kelimelerin kelime
bulutu verilmistir.

44 Aaron Clauset, Cosma Rohilla Shalizi ve M. E. J. Newman, “Power-Law Distributions in
Empirical Data”, SIAM Review, c. 51, sy. 4, 2009, s. 661-703.

45 Alvaro Corral, Gemma Boleda ve Ramon Ferrer-i-Cancho, “Zipf’s Law for Word Frequencies:
Word Forms Versus Lemmas in Long Texts”, PLOS ONE, c. 10, sy. 7, 2015.

46 Yanchang Zaho ve Yonghua Cen, Data Mining Applications with R, Elsevier, 2014.
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Sekil 3. Tezlerin Anahtar Kelime Bulutu

Sekil 5 dikkate alindiginda yazarlar tezlerinde anahtar kelime olarak encok
sirastyla “Biiyiik Veri”, “Sosyal Medya”, “Veri Analizi”, “Veri Madenciligi”, “Metin
Madenciligi”, “Twitter”, “Duygu Analizi”, “Makine Ogrenmesi”, “Derin Ogrenme”,
“Sosyal Aglar”, “Veri Analitigi” ve “Dogal Dil Isleme” kelimelerini/kelime grup-
larmi kullanmastir. Ayrica Sekil 5'ten de anlasilacag {izere tezlerde encok “Veri
Madenciligi”, “Metin Madenciligi”, “Duygu Analizi”, “Makine Ogrenmesi”, “Derin
Ogrenme”, “Sosyal Ag Analizi”, “Veri Analitigi” ve “Dogal Dil isleme” teknikleri
kullamlmistir. Sekil 4’te 2008-2022 yillar1 arasinda sosyal medya alaninda biiytik

veri konulu 72 tezde kullanilan kelimelerin gosel hali verilmistir.

” o«
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Sekil 4. Tezlerin Kelime Bulutu

Sekil 3 dikkate alindiginda tezlerde en ¢ok “veri”, “biiyiik”, “Sosyal”, “medya”,
“analiz”, “tahmin” ve “iletisim” kelimeleri en ¢ok kullanilmistir. Sekil 4'te gecen

kelimelerin frekans dagilimlan Sekil 5’te verilmistir.
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Sekil 5. Kelimelerin Frekans Dagilimi
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Sekil 5 incelendiginde grafigin sol yukaridan sag asagiya dogru azalan bir egri
seklinde oldugu goriilmektedir. Yani makalelerde az sayida kelime yiiksek frekansli,
¢ok sayida kelime ise diisiik frekanshdir. Bu gorsel bicim kelime dagilimlarinin
kuvvet yasasina uygun olabilecegine isaret etmektedir. Tabi ki bunun bir test ile
sinanmasi gerekmektedir

Calismada verilerin kuvvet yasasina uygunlugunu test etmek icin R yazilimin
“poweRlaw” paketi kullanmilmistir. “poweRlaw” bir kuvvet yasasi dagiliminin
iisstinii tahmin etme, bir veri kiimesinin bir kuvvet yasasi dagilimin takip edip
etmedigini test etme ve sentetik kuvvet kanunu verileri tiretme fonksiyonlarim
icerir. Verilerin kuvvet yasasma uygunlugunu test etmek icin Kolmogorov-Smirnov
Uyum lyiligi Testi kullanilmugtir.

H: Verilerin dagilinu kuvver yasasina uygundur.

H: Verilerin dagilinu kuvvet yasasina uygun degildir.

Sekil 6’da verilerin Kiimiilatif Yogunluk Fonksiyonu grafigi verilmistir.
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Sekil 6. Kiimiilatif Yogunluk Fonksiyonu

Sekil 6 incelendiginde grafigin sol yukaridan sag asagiya dogru bir egri sek-
linde tamimlandig1 goriilmektedir. Bu grafik yiiksek olasilikla kelimelerin frekans
dagilimlarinin kuvvet yasasina uyabilecegini gostermektedir. Fakat yine de bu
yeterli bir kanit degildir. Bunun bir teste tabi tutulmasi gerekir. Tablo 1 de Kol-
mogorov-Smirnov test sonugclar verilmistir.
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Tahminci C X, a n,, D(KS) bsp
Tahmin 1.254 14 2.772 211 0.032 0.4
Sonugclar1

Tablo 1. Kolmogorov-Smirnov Test Sonuclar1

Tablo 1’de Kolmogorov-Smirnov testi sonucunda elde edilen istatistikler
verilmistir. Test sonuclaria gore p = 0,4 bulunmustur. Anlamhlik seviyesi 0,05
secilirse p = 0.4 > 0,05 oldugundan H, temel hipotezi red edilemez. Dolayisiyla
verilerin dagiliminin kuvvet yasasina uygun oldugu sonucuna varilir.

Analiz sonucunda, yapilan tezlerde genellikle belli kelimelerin etrafinda ¢ok
fazla tekrarin oldugu sonucuna varilmistir. Bu nedenle tezlerde asir1 odaklanma
sorunu oldugu soylenebilir. Asr1 odaklanma, bir bilimsel calismada bir konuyu
¢ok derinlemesine ele alma durumudur. Bu, ¢alismanin bir kisminin diger ki-
simlarinin énemini golgede birakabilecek kadar ¢ok detaya girmesi demektir.
Bu, makalenin okunabilirligini ve anlasilabilirligini zorlastirabilir.

Sonugc ve Degerlendirme

“Bliytik veri” olarak adlandirilan biiyiik kiitleleri iceren veriler, bir¢ok farkl
kaynaktan gelen ve hizla biiytiyen verilerdir. Bu veriler, yapilacak isleri ve tiriin-
leri daha iyi anlamak icin kullanmilabilir. “Biiyiik veri” calismalari, Tiirkiye deki
akademisyenlerin verileri toplama, analiz etme ve yorumlama yeteneklerini
gelistirmelerine yardimci olabilmektedir. Ayrica, tilkedeki bilimsel arastirmalarin
“bliytik veri” kullanilarak yapilmasi, Tiirkiye nin daha fazla bilgiye sahip olmasim
ve daha etkili ¢6ziimler iiretmesini saglayabilir. Ayrica, “biiyiik veri” sayesinde,
iilkeler arasinda bilgi aligverisinin de kolaylasacag: diistiniilmektedir. Biiyiik veri
calismalari, yalnizca bilimsel arastirmalar degil, ayn1 zamanda ekonomik ve
sosyal alanlardaki calismalar da etkileyebilir. Biiyiik veri calismalari, Ttirkiye'nin
daha etkin bir sekilde ¢calismalar yapmasina ve daha verimli ¢oziimler tiretmesine
yardimci olabilir.

Biiytik veri, geleneksel yontemlerle islenmesi zor olan biiyiik miktarda veriyi
tanimlamak i¢in kullanilan bir terimdir.*” Biiytik veri genellikle yapilandirilmamis-
tir ve geleneksel yontemlerle madencilik yapmak zor olabilir. Ancak biiytik veri,
metin madenciligi icin benzersiz bir firsat sunuyor. Metin madenciligi, faydal
bilgileri ¢ikarmak icin biiyiik verileri islemek ve analiz etmek icin kullanilabilir.
Metin madenciligi, bulunmasi zor olacak verilerdeki kaliplari ve egilimleri belir-
lemek i¢in kullanilabilir. Biiyiik veriler genellikle yapilandiriimamais oldugu i¢in

47 SAS, “Big Data: What It Is and Why It Matters | SAS”, April 30, 2022, https://www.sas.com/
en_us/insights/big-data/what-is-big-data.html [Erisim Tarihi: 13.04.2022].
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geleneksel yontemlerle islenmesi zordur. Bununla birlikte, metin madenciligi,
biiytik verilerden faydali bilgiler ¢ikarmak icin kullanilabilir. Metin madenciligi
yaklasimina gore tezlerde en sik gecen kelimeler soyledir: “veri”, “biiyiik”, “sosyal”,

» o« ” o«

“medya”, “analiz”, “tahmin” ve “iletisim”dir. Metin madenciligi analizi sonucunda
kelime frekanslar1 dikkate alindiginda tezlerde en ¢ok “Veri Madenciligi”, “Metin
Madenciligi”, “Duygu Analizi”, “Makine Ogrenmesi”, “Derin Ogrenme”, “Sosyal
Ag Analizi”, “Veri Analitigi” ve “Dogal Dil Isleme” tekniklerinin kullanildig tespit
edilmisgtir.

Kolmogrov-Smirnov teknigine gore ise verilerin kuvvet yasasina gére dagilmig
oldugu belirlenmistir. Tezlerin yillara gére dagilimi incelediginde 2019 yillar
civarinda daha fazla tez yazildig: tespit edilmistir. Sosyal medyadan elde edilen
biiytik veriler ile ilgili en cok tez bilgisayar miihendisligi anabilimdalinda yazil-
mustir. Fakat bu tezlerin bir kismi yazilima y6nelik teknik boyuttatir. Beklenildigi
tizere, iletisim alanindaki gesitli disiplinler bir arada ele alindiginda bilgisayar
miihendisliginden sonra en ¢ok bu alanda tez yazilmistir. Diger anabilim dalla-
rinda yapilan ¢alismalar sosyal medyanin cesitli boyutlarindan elde edilen biiyiik
veri analizine yoneliktir. Suclar1 6nleme ve tespit etme, sosyal medya araciligi ile
anlatinin boyutunun degiskenligine vurgu, sosyal medyaki paylasimlar bagla-
minda gizlilik ve mahremiyet boyutu, biiyiik verinin ruhunu gorsele aktaran veri
resmi, sosyal medyanin siyasi amach kullanimimin c¢esitli yonleri, sosyal medya
paylasimlarinda etkili 6gelerin tespiti gibi pekcok konu incelenerek farkindalik
ve bilin¢ olusturma egilimine katkida bulunulmustur.

Calismanin 6nemli sonuglarindan birisi de yazilan tezlerde asir1 odaklanma
sorununun saptanmis olmasidir. Asir1 odaklanma sorunu, bir kisinin tek bir
konu tizerinde calisirken asir1 derecede yogunlasmasi ve diger konular1 gézden
kacirmasidir. Bu sorun, bir kisinin akademik basarisini etkileyebilir ve onlarin
calismalarmi tamamlamalarini zorlastirabilir. Odaklanma sorunuyla basa ¢ikmak
icin, kisiler tek bir konuda asir1 odaklanmamaya calismali ve diger konularla da
ilgilenmelidir. Kisiler ayrica, konular1 daha kiiciik parcalara bolerek daha kolay
odaklanabilirler. Bir kisinin asir1 odaklanma sorununu diizeltmesi icin, 6ncelikle
konuyu diistindiigii veya calistigi konuyla ilgili biraz ara vermesi gerekir. Ardindan,
kisinin konuyu daha iyi anlamasi i¢in baska kaynaklar kullanmasi veya konuyla
ilgili daha fazla bilgi edinmesi gerekir. Son olarak, kisinin konuyla ilgili daha iyi
bir karar vermesi i¢in problemi daha objektif bir sekilde degerlendirmesi gerekir.

Sonug olarak Ttirkiye’de akademik alanda biiytik veri kullanimi hentiz emek-
leme dénemindedir. Erken benimseyen birkag kisi biiyiik veri analitigini denemeye
baslamis olsa da, akademisyenlerin ¢ogu hala potansiyelinin farkinda degil. Bu
oncelikle biiyiik verinin ne oldugu ve arastirmay1 gelistirmek icin nasil kullani-
labileceginin anlagilmamasindan kaynaklanmaktadir. Ayrica, biiyiik veriyi etkin
bir sekilde kullanmak icin gereken altyap: ve kalifiye personel eksikligi vardir.
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Potansiyeline ragmen, biiyiik verinin akademide tam olarak kullanilabilmesi
icin ele alinmasi gereken birkac zorluk var. Birincisi, biiyiik verinin ne oldugu ve
nasil kullanilabilecegi konusunda bir anlayis eksikligi var. Tkincisi, biiyiik veriyi
etkin bir sekilde kullanmak icin gereken altyapi ve kalifiye personel eksikligi. Son
olarak, ele alinmasi gereken etik kaygilar vardir. Bu zorluklara ragmen, biiyiik
veri akademi icin biiyiik umut vaat ediyor. Arastirma yéntemlerini gelistirme ve
uzun siiredir cevaplanamaz oldugu diisiiniilen sorular1 yanitlamaya yardimci
olma potansiyeline sahiptir.
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2019 Bilgisayar Miihendisligi Yiiksek Lisans
2019 Halkla fligkiler ve Tanitim Yiiksek Lisans
2019 Kentsel Tasarim Yiiksek Lisans
2019 Endiistri Miihendisligi Yiiksek Lisans
2019 Bilgisayar Miihendisligi Yiiksek Lisans
2019 Radyo-TV-Sinema Yiiksek Lisans
2019 Radyo-TV-Sinema Yiiksek Lisans
2020 Bilgisayar Miihendisligi Yiiksek Lisans
2020 Istatistik Doktora

2020 Radyo-TV-Sinema Yiiksek Lisans
2020 Is Analitigi Yiiksek Lisans
2020 Istihbarat Calismalar1 Yiiksek Lisans
2020 Bilgisayar Miihendisligi Doktora

2020 fletigim Sanatlar1 ve Tasarim Sanat Yiiksek Lisans
2020 Sosyoloji Yiiksek Lisans
2020 Yeni Medya ve Gazetecilik Yiiksek Lisans
2020 Elektrik ve Bilgisayar Miihendisligi Yiiksek Lisans
2020 Bilgisayar Miihendisligi Doktora

2020 fletisim Yiiksek Lisans
2020 Uygulamali Ekonometri Yiiksek Lisans
2020 Geomatik Miihendisligi Doktora

2021 Strateji Bilimi Yiiksek Lisans
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Yillar Hazirlandig1 Bilim Dali Lisansiistii Diizey
2021 Yonetim ve Organizasyon Doktora

2021 Elektronik ve Bilgisayar Miihendisligi | Yiiksek Lisans
2021 Adli Bilimler Doktora

2021 Isletme ve Yonetim Yiiksek Lisans
2021 Radyo-TV Yiiksek Lisans
2021 Halkla fligkiler Doktora

2021 Bilgisayar Miithendisligi Yiiksek Lisans
2021 Radyo-TV-Sinema Doktora

2021 Stratejik Iletisim Yiiksek Lisans
2021 Bilgisayar Mithendisligi Yiiksek Lisans
2021 Bilgisayar Miithendisligi Yiiksek Lisans
2022 Uluslararasi Iligkiler Yiiksek Lisans
2022 Istatistik Doktora







