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TURKIYE’DEKi SECMEN EGILIMLERININ C4.5 KARAR AGACI ALGORITMASI
ILE BELIRLENMESI

Ali BAYIR
Sebnem OZDEMIR
Seving GULSECEN

Ozet

Secimler siyasi egilimlerin ortaya konuldugu, se¢menin nihai kararmin sonuglandigi ve
yOnetenlerin oylanarak belirlendigi sistemdir. Bu sistemler bireylerin algilar1 ve tercihleri dogrultusunda
ciktilar tiretmektedir. Bu ¢iktilar veri madenciligi yontem ve teknikleri sayesinde gergek sonuca belirli
degerlerle yakinsayacak sekilde 6nceden tahmin edilebilmektedirler. Bu ¢aligmanin amaci; verilerin fazla
oldugu alanlardan biri olan siyasi se¢imlerdeki se¢men egilimlerinin veri madenciligi yontem ve
teknikleri kullanilarak tespit edilmesi ve bilgi kesfi siirecini agiga ¢ikarmaktir. Calismanin uygulama
kisminda 2011 yili Tiirkiye milletvekili genel se¢imlerinden 6nce KONDA Arastirma ve Danismanlik
Firmasi tarafindan hazirlanan se¢im sonuglarinin tahminine yonelik anket ve kamuoyu arastirma sonuglari
veri seti olarak kullanilmigtir. Smiflandirmaya dayali veri madenciligi teknikleri ile bu veri seti analiz
edilmis ve bdylece segmenlerin oy verecekleri partileri se¢melerini etkileyen kurallarin neler oldugu
ortaya ¢ikarilmigtir. Veri seti niteliklerinin kategorik yapida olmasi nedeniyle karar agaci
algoritmalarindan, C4.5 smiflandirma algoritmasit kullanilarak model olusturulmustur. Algoritma
uygulamalarinda yazilim platformlarindan R programlama dili ve Rstudio ortamindan faydalanilmistir.
Kurgulanan modelin performans degerlendirme karsilagtirmalar1 yapilmistir. Sonug olarak karar agaci
algoritmasinin siyasi egilimleri belirlemede Onemli bir yardimci arag oldugu, partilerin bu aract
kullanarak seg¢im propagandalarimi yurtdisi 6rneklerinde oldugu gibi yonlendirebilecekleri goriisiine
varilmgtir.

Anahtar Kelimeler: Veri Madenciligi, C4.5. Karar Agac1 Algoritmalar1, Siyasi Se¢im, Segmen Egilimi.

DETERMINATION OF VOTING TENDENCIES IN TURKEY THROUGH C4.5
DESICION TREE ALGORITHM

Abstract

Political elections are systems containing subjects such as political tendencies put forward, final
decision of voters concluded and political leaders appointed. This system produces output according to
the perceptions and preferences of individuals. These outputs can be predicted by data mining methods
and techniques to be converged to the actual results with specific values. The main objectives of this
study are defining voting tendencies in politics which is an example of subjects containing huge data
through data mining methods and revealing the process of information exploration. On the application
part of this disquisition, survey results which was prepared before 2011 elections of Turkey by KONDA
Research and Consultancy company are presented as data set and this data set is analyzed via various data
mining methods and the rules of behaviors that define voting tendencies are revealed. Because the data set
is categorical, model is produced using data mining method such as C4.5 decision tree algorithms. In
application, R programming language was chosen for versatility and package support about statistical
programming and produced models were compared with R in terms of performance evaluation.

Keywords: Data Mining, C4.5 Decision Tree Algorithms, Political Elections, Voting Tendencies.
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GIRIS

Diinyada kisi basina diisen bilgileri hesaplamak i¢in yapilan islemler sonucunda her 14
ayda bir bilgi kapasitesinin iki katina ¢ikmakta, verilerin genel olarak iiretildigi bilgisayarlarin
sayist ise 18 ayda bir iki katina yiikselmektedir. 1986 yilindan 2007 yilina kadar gegen siiregte
diinyadaki veri boyutu her 40 ayda bir tahminen iki katina ¢ikmustir (Hilbert, 2011). Ornegin tek
bir jet ugusunda 30 dakikada bir 10 Terabyte (1TB = 1012bayt ) veri iretilebilmekte ve giinde
25000°den fazla havayolu ugusunun evrene kattig1 veri hacminin degeri Petabyte (1 PB = 1024
TB)’lara ulagsmaktadir (Dijcks, 2013). Dijital evrenin 2010 yilinin basindan 2020 yilinin sonuna
kadar 50 kat biiylime gerceklesecegi ongoriilmekte, 2020 yil1 sonuna kadar olusacak veri orani
40000 Eksabayt ( 1EB = 1024 PB) {izerinde olmas1 beklenmektedir (Gantz ve Reinsel, 2012).
Verideki bu hizl artig; asir1 bilgi artis, biiyiik veri gibi pek ¢ok yeni kavramin dogmasina neden
olmustur. Bu yeni kavramlarin yami sira islenmis verinin karara/kurallara doniistiiriilmesi,
veriden bilgi eldesi pek ¢ok alanda 6nemli bir rekabet avantaji saglamaktadir (Hegland, 2003).
Veri madenciligi yontem ve teknikleri bu avantajin elde edilmesinde 6nemli ve popiilaritesi
giderek artan araglar olarak kabul edilmektedirler. Oyle ki finans, sigorta, pazarlama,
biyomedikal tedavi, internet miisteri analizi, tip, miisteri iligkileri, biyoloji ve astronomi gibi
birgok alanda veri madenciliginden faydalaniimaktadir (Ozekes, 2003; Shi vd., 2015).

Veri hacminin giderek arttigi, degerli bilgi barindiran bir diger arastirma alani Siyasettir.
Tim diinyada giderek daha fazla siyaset¢i kendi siyasi kampanya kararlarini kolaylastirmak i¢in
biiyiik veri yigilariin analizleri ile elde ettikleri bilgilerin zenginliginden yararlanmaktadirlar.
Bu sayede siyasi hedeflerinde basari elde edebilmeleri, nasil bir yol izleyecekleri konusunda
daha belirgin adimlar atabilmeleri miimkiin olabilmektedir. Ozellikle secim kampanyalarinda
secmenlere yonelik bilgilerin 6zetlenmesi, su¢ unsurlarinin azaltilmasi amaciyla devlet
kanunlarmin  diizenlenmesine yonelik kampanyalar yiriitilmesi, siyasal kampanya
diizenleyenlerin segmenlerin egilimlerine gore politika olusturmalar1 ve strateji belirlemeleri,
siyasal partilerin se¢cmenlerle ve onlarin oy verme egilimleri ile ilgili bilgi toplamalari,
bagkanlik sistemi kampanyalarinda segmenlere hangi tiir mesaj veya hareketlerin ikna edici
olabilecegine yonelik ¢esitli algoritmalar gelistirilmesinde veri madenciligi y6ntem ve
tekniklerinden faydalamlmaktadir. Ornegin 2012 Amerika Baskanlik segimlerinde bolge bdlge
oy sonuglarini tahmin etmeye yonelik 6zel bir veri madenciligi modeli kullanilmis, elde edilen
model ile gercek secim sonuglarmma 0. 5’den daha haz hata payr ile yakinsayan tahminler
yapilmigtir (Larose ve Larose, 2015).

Secmen egilimlerinin ortaya g¢ikarilmasi hedeflenen bu caligmada “veri madenciligi
teknikleri” kullanilarak Tiirkiye’de milletvekili genel secimlerinden &nce yapilan secim
sonuclarinin tahminine yonelik anket ve kamuoyu arastirmasina dair elde edilen veri kiimesinin
analiz edilmesi ve boylece se¢gmenlerin oy verecekleri partileri se¢gmelerini etkileyen kurallarin
neler oldugunun ortaya konulmasi amaglanmaktadir.

YONTEM

Arastirmada KONDA Arastirma ve Danismanlik sirketi tarafindan 2011 yili Tiirkiye
Milletvekili Genel Segimlerinden 6nce 3584 kisinin katilimiyla gergeklestirdikleri kamuoyu
yoklamasi ile elde edilen veriler kullanmistir. Verilerin analizi i¢in veri madenciligi yontem ve
tekniklerinden C4.5 karar agaci algoritmasi segilmistir. Algoritmasinin uygulanmasinda analiz
ortami olarak R dili ve RStudio ortamindan faydalanilmistir. Verilerden bilgi kesfinin belli bir
standart ¢ercevesinde gerceklestirilebilmesi i¢in Kantardzic (2011) tarafindan hazirlanmis olan
veri madenciligi siire¢ adimlari izlenmistir:

Problemin belirlenmesi ve hipotezin formiile edilmesi
Ham verilerin toplanmasi

Verilerin 6n islemden gegmesi

Modelin tahmin edilmesi
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e Modelin yorumlanmasi ve sonug ¢iktis1 olusturulmast

Problemin Tespiti ve Hipotezin Kurulmasi

Se¢menlerin secimlerden dnce hangi siyasal partiye oy vermeye egilimli olduklar1 ve oy
verme davranisini hangi yonde gergeklestirdikleri segmen egilimi olarak tanimlanabilmektedir.
Se¢menler; karar verme siirecinde cinsiyet, yas, meslek, egitim diizeyi, inang, ailevi bag,
ekonomik yararlanma beklentisi, ideoloji ile parti ve lidere baglilik, kisileri takip etme veya
izleme egilimindedirler (Dogan ve Goker, 2010).

Tiirkiye’de se¢imlerden oOnce kamuoyu arastirmalart yapan sirketler tarafindan
diizenlenen ve uygulanan se¢im anket ¢alismalarinin igerigi, segmen egilimlerinin belirlemeye
yoneliktir. Secmen anketlerinin dogru ve etkin olarak kullanilmasi ile ortaya ¢ikacak verilerin
daha dogru bir sekilde degerlendirilmesi ve bu baglamda se¢men egilimlerinin daha net ortaya
¢ikmasi saglanmig olacaktir. Bu ¢aligmanin 6nemi, s6z konusu anketlerin segmen tercihlerinin
sayisal olarak ortaya konulmasi, bu tercihleri etkileyen niteliklerin analiz edilmesi ve karar
kurallar1 bigiminde ortaya konulmasi ve boylece segmen tercihlerinin daha derinlemesine
¢Oziimlenmesidir.

Verileri Tanimlama ve Anlama

KONDA Aragtirma ve Danigmanlik sirketi tarafindan 2011 yili Tiirkiye Milletvekili
Genel Secimlerinden 6nce kamuoyu yoklamasinda, segmenlerin egilimlerini 6lgmek icgin 29
soruluk anket calismasi gergeklestirilmistir. Kamuoyu yoklamasinda kullanilan anket formunun
bir kisminin ekran goriintiisii Sekil 1’de verilmektedir.

Sekil 1. Sorulan sorulara ait anket formunun bir kisminin ekran goriintiisii

ivi GUNLER EFENDIM,

KONDA, Tiirkiye’de segmenlerin egilimlerini 6l¢mek i¢in bir arastwma yapmaktadir. Izninizle size birkag kisa soru
soracagim. Anketimiz 5-7 dakikanizi alacaktir. Arastirmamiz, tek tek kisilerin degil, genelde halkn ne distindigiinii
belirlemeyi amaglayan bir ¢alismadir. Bu nedenle size kimliginizi ortaya ¢ikaracak herhangi bir soru sormayacagiz.
Sorularimizla ilgili samimi fikirlerinizi rica ediyoruz.

liginize ve yardimlarimza ok tesekkiir ederiz.

% ANKETE BASLAMA SAATI: (Bos birakmayin, ama ysamz dan doldurmaymn!)

25 Konusulan Kisinin cinsiyeti

() Kadm () Erkek

3. Kag yasimdasimz?
( )18-28yas ( )29-43yas ( )44+ yas

4. Egitim durumunuz, yani son bitirdiginiz okul nedir?
( ) Okuryazardegil ( ) Diplomasizokur () lkokulmezumu ( ) Ortaokul mezunu
() Lise mezunu () Universitemezunu ( ) Yuksek lisans/Doktora

S. Babamzin egitim durumu, yani son bitirdigi okul nedir?
() Okuryazardegil ( ) Diplomasizokur () Ilkokulmezunu ( ) Ortaokul mezunu
( ) Lise mezunu ( ) Universitemezunu ( ) Yiksek lisans/Doktora

6.  Hangiilde/ sehirde dogdunuz? (ANKETORE: IL adini yaziniz ILGE adi yazmayimz. Denek yurt diginda
bir yer sayliyor iseyalmzca "YURTDISI"yazinz)

7. Babamzmnhangiilde / sehirde dogmustu? (ANKETORE: IL adin: yaziniz, ILGE ad: yazmayiniz. Denek
yurt diginda bir yer séyliyor ise yalmzca "YURTDISI"yaziniz.)

8. Bu evde / Hanede kac Kisi oturuyor (cocuklar dahil)?
( ) 1-2kisi () 3-5kisi ( ) 6-8kisi () 9 veyafazlakisi

Anket caligmasina farkli illerden toplam 3584 denek katilmistir. Uygulanan anket
sonucglart Excel ortaminda diizenlenerek birlestirilmis ve isleme hazir hale getirilmistir.
Smiflandirilmig verilere ait 36 nitelik bulunmaktadir. Genel olarak anket sorularindan elde
edilen bu niteliklerin agiklamalar1 Tablo1’de verilmektedir.
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Tablo 1. Anket sorularindan elde edilen bu niteliklerin agiklamalari

Siitun/

degisken Soru metni
id Formu numarasi
DB Anketin yapildig1 mahalle/kdyiin veritabani kodu
soru_02 Cinsiyet
soru_03 Yas
soru 04 Egitim durumu
soru_05 Baba egitim durumu

soru_06.1 Dogum yeri

soru_07.1 Baba dogum yeri

soru_08 Bu evde / hanede kag kisi oturuyor?

soru_09 Calisma durumu

soru_10 Asla oy vermem dedigi parti

soru_11 Tiirkiye'nin sorunlarmi hangi parti ¢ozebilir?
soru_12 Bugiinlerde segim yapilsa sizce kim kazanir?
soru_ 13 Tiirkiye'yi kim yonetsin?

soru_13.2 Kim ydnetsin (gruplanmis)

soru_14 Genel olarak oy tercihinizi sayacagim sebeplerden hangisi etkiliyor?

soru_15 22 Temmuz 2007 secimlerinde kime, hangi partiye oy verdiniz?
Secim yapmak durumunda olsaydiniz, asagidakilerden hangisinin en 6nemlisi oldugunu

soru_16 soylerdiniz?

soru_17 Boyle degisiklikler cogu sinir bozucu olacaktir.

soru_18 Toplumsal baris ve huzur i¢in bdylesi degisiklikleri desteklerim.

soru_19 Boylesi degisikliklerin hayatima olumlu katkisi olacagina inantyorum.

soru_20 Bugiin secim olsa hangi partiye oy verirsiniz?

soru_20.1 Bugiin se¢im olsa (gruplanmis)

soru_21 Kendinizi siyasi goriig olarak nerede tanimlarsiniz?

soru_22 Ortiinme durumu

soru_23 Etnik koken

soru_24 En ¢ok izlediginiz televizyon kanali

soru_25 Din / Mezhep

soru_26 Dindarlik

soru 27 Son bir ay i¢inde geginebilmek i¢in bu kurumlarin herhangi birinden bir yardim aldiniz m1?

soru_28 Aylik hane geliri

soru_29 Oturulan evin tipi

bolge Anketin yapildif1 bolge

kirkent Yerlesim kodu

soru_06 06 Dogum yeri (il)

soru_07 07 Baba dogum yeri (il)
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Verilerin On islemden Gecirilmesi

Her veri seti analizinde ilk gorev, verilerin toplanmasi, verilerin tanimlanmasi,
temizlenmesidir. Bu islemden sonra veriler; analiz edilebilir ve sonug¢ elde edilebilir hale
gelmektedir (Dasu ve Johnson, 2003). Veri madenciliginde giivenilirligin artirilmasi i¢in veri 6n
isleme yapilmak zorundadir (Oguzlar, 2003).

Veri setindeki verilerin fazla ve detayli olmasi sebebiyle dnislemden gegirilmistir. On
isleme tabi tutulan verilerin veri madenciligi teknikleri ile analiz edilmesi amaglanmig, bu
kapsamda veri setinde bulunan niteliklere ait degerler olusturulmustur. Veri seti degiskenlerin
incelemesinde, 36 nitelikten, “id”, “DB”, “bolge”, “kirkent” nitelikleri veri analizinde
kullanilmayacagi igin ilk etapta c¢ikartilmistir. Ankette bulunan altinci ve yedinci sorulara
verilen cevaplar “soru 06” ve “soru 07” niteligi seklinde anket hazirlayicisi tarafindan
eklenmis, daha sonra verilen cevaplari bolgelere gore diizenlemek icin “soru 06.1” ve
“soru_07.1” niteligini eklemistir. Veri setindeki “soru_13” ve  “soru 20" nitelikleri anketin
hazirlayicilar tarafindan gruplanmig olarak “soru 13.2” ve “soru_20.1” stitunlari
eklenmistir. Uygulamada ayni degiskenlerin iki nitelikte de kullanilmamasi i¢in “soru_13” ve

“soru_20” siitunlarda ¢ikartilmis, veri seti 28 nitelige indirgenmistir.

Hazirlanan veri setinde degiskenlerden bazilar1 “Cevap Yok” olarak belirtilmistir. Anket
calismasinda sorulan sorulara bireylerin goriis bildirmemesi veya tercihini gizlemesi sebebiyle o
hiicre bos olarak gecmektedir. Genel olarak bir veri setinde belirtilmeyen bos hiicreler, “kayip
veri” (missing data) olarak tanimlanmaktadir. Bu dogrultuda genellikle bir analizde yer alan
degiskenlerin herhangi birinde eksik bir deger var ise bu uygun olmayan analizlere neden
olmaktadir (Little ve Rubin 1987). “Cevap Yok hanelerinin veri setinden ¢ikartilmas1 Karar
yapilarimzi etkileyecektir. Bu nedenle degiskenin, kodlamalarda yapilan niimerik atamalarinin
kullanilmas1 ve veri analiz teknikleri sonuglarina gore yorumlamalarin bu faktér gz oniinde
bulundurularak yapilmasina karar verilmistir.

Veri seti analizinin 6ziinde segmen egilimlerinin sonucunu gosteren parti se¢imine dair
nitelik baglayicilik tasimaktadir. Bu nedenle veri setinde hedef nitelik olarak “Bugiin se¢im olsa
hangi partiye oy verirsiniz” sorusuna verilen cevaplarin gruplandirildigi “soru 20.1” niteligi
secilmistir. Veri setinde yapilan incelemelerde bazi niteliklerin anlamlar1 ve kodlamalari
arasinda benzerlikler oldugu ve denekler tarafindan verilen cevap karsilastirmalarinda benzerlik
olabilecegi degerlendirilmis ve degiskenler arasindaki korelasyon degerleri analiz edilmistir. Bu
analiz i¢cin IBM SPSS Statistics 23.0 programi kullamilmistir. Hedef nitelik ile bagimsiz
nitelikler arasinda alinan korelasyon oranlar1 Tablo 2’de verilmektedir.
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Tablo 2. Hedef nitelik ve bagimsiz nitelikler arasindaki korelasyon

Degiskenler Arasindaki Korelasyonlar
soru_20.1 soru_20.1
soru_02 026 soru_16 077
soru_03 -,003 soru_17 378
soru_04 198 soru_18 336
soru_05 167 soru_19 398
soru_06.1 044 soru_20.1 1,000
soru_07.1 054 soru_21 506
soru_08 188 soru_22 415
soru_09 ,099 soru_23 243
soru_10 520 soru_24 348
soru_11 789 soru_25 296
soru_12 549 soru_26 326
soru_13.2 891 soru_27 ,080
soru_14 236 soru_28 128
soru_15 749 soru_29 070

BULGULAR

C4.5 algoritmas1 uygulanmasinda, veri setinin egitim olarak ayrilan kismi tim veri
setinin %60-%70-%80-%90 olarak ayrilmasi ile elde edilen sonuglar ortaya konmustur. Ortaya
¢ikan tahminler test verisi olarak ayrilan %40-%30-%20-%10 boliimler lizerinde uygulanmis ve
sonuclar elde edilmistir. Veri setinin belirlenen oranlarda uygulanmasi ile elde edilen dogruluk
ve yanlig siniflandirma degerlerine ait karsilagtirma tablosu Tablo 3'de verilmistir.

Tablo 3. C4.5 Dogruluk ve Yanlig Siniflandirma Degerleri

Genel Dogruluk Degerleri

Yanlis Siniflandirma Degerleri

%60-%40 0.694619147 0.305380853
%70-%30 0.691519105 0.308480895
%80-%20 0.714285714 0.285714286
%90-%10 0.72752809 0.27247191

Veri setinde en uygun yanlis siniflandirma orani %27,2 ile % 90 Egitim seti - %10 Test
seti olarak ayrilan boliimden elde edildigi goriilmektedir. Bu ayrigsma ile olusan karar agaci
yapisinin "M" degerine ve budanma olmasi/olmamasi durumuna gore hata oran degisimi Tablo

4'de goriilmektedir.
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Tablo 4. C4.5 Algoritmasinin Hata Orani1 Degisimi

M (minimum
yaprak sayis1) U (budanmamig) Yaprak Sayis1 Agac Boyutu Hata

3 EVET 1178 1403 32.00%
3 HAYIR 314 375 27.80%
5 EVET 662 787 32.00%
5 HAYIR 189 225 28.90%
8 EVET 443 527 31.40%
8 HAYIR 114 136 28.30%
10 EVET 363 432 31.40%
10 HAYIR 91 108 28.60%
20 EVET 180 214 29.40%
20 HAYIR 65 77 27.20%
30 EVET 121 144 28.00%
30 HAYIR 49 58 27.20%
40 EVET 92 109 27.80%
40 HAYIR 45 53 27.50%
50 EVET 74 87 28.30%
50 HAYIR 35 41 28.60%
100 EVET 37 44 32.80%
100 HAYIR 19 22 32.00%

Egitim orneklerinden olusan bir dizinin safligin1 6l¢gmek amaciyla verilen bir entropi,
egitim verisini siniflandirmadaki bir niteligin etkinliginin 6l¢iimii olarak tanimlanabilmektedir.
Bilgi kazanci olarak adlandirilan bu Olgiim basitge belirlenen nitelige gore Orneklerin
boliimlenmesiyle olusan entropide ortaya ¢ikmasi beklenen azalmadir (Mitchell, 1997). Veri
madenciliginde agac yapisi niteliklerin 6nem derecesini belirten bilgi kazanci ile olusturulur.
Bilgi kazanci yiiksek olan yani 6nem derecesi yiiksek olan nitelikler agacin kok veya koke yakin
diigiimlerini olusturmaktadir. Veri setinin tiim niteliklerine ait bilgi kazan¢ degerleri Tablo 5’de
verilmektedir.

Tablo 5. Niteliklerin Bilgi Kazang Degerleri

Bilgi Bilgi
Kazana Kazanc
Nitelik (Gain) | Nitelik (Gain)
Kim kazanir 0.2947 | Ev niifusu 0.0458
Siyasi goriis 0.2676 | Egitim durumu 0.0384
Oy vermeyecegi parti 0.2489 | Babanin egitim durumu 0.0339
Etnik koken 0.1641 | is durumu 0.0246
Oy tercihini etkileyen sebepler 0.1095 | Gelir 0.0236
Ulke diizeni-s6z hakki-insancil
Tercih edilen TV kanali 0.1061 | toplum tercihi 0.0233
Anayasa degisimini olumlu bulmak 0.1057 | Oturdugu ev tipi 0.0130
Ortiinme durumu 0.1011 | Gegim yardimi alma durumu 0.0099
Anayasa degisimini olumsuz bulmak | 0.0959 | Yas 0.0080
Anayasa degisimine destek durumu 0.0779 | Babanin dogum yeri 0.0072
Dindarlik durumu 0.0664 | Dogum yeri 0.0064
Dini mezhep 0.0545 | Cinsiyet 0.0062

Verilen bir egitim veri setiyle en iyi ¢aligmay1 yapacak karari tiretmek, siklikla drnek
giiriiltiisii ¢ok hassas, biiylik bir aga¢ olusturur. Bu sekildeki karar agaclari, test edilmemis
ornekler ile iyi bir performans gostermez. Tahminin hata oranimi azaltmak i¢in bu agaglara
budama yontemi uygulanmasi gerekmektedir. Budama, siniflandirma i¢in agactaki ¢ok az katki
saglayan kisimlarin ¢ikarilmasidir. C4.5, bir alt agacin kisimlarinin tahmini hata oranlarim
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toplar ve bu alt agacin bir yaprakla degistirilmesi durumundaki hata oraniyla bunu karsilastirir.
Eger tek yaprak olmasi durumunda alt agactan daha yiiksek hata oranina sahip degilse bu alt
aga¢ budanir (Hssina vd., 2014). C4.5 algoritmasindan elde edilen bazi karar kurallar1 asagida
stiralanmustir (Tablo 6).

Kural 1
EGER "Bugiinlerde se¢im olsa kim kazanir" AKP ISE ve
"Etnik Kéken" TURK ISE ve
"Siyasi goriis" ORTANIN SOLU ISE
Oy Verecegi Parti = CHP
Kural 2
EGER "Bugiinlerde se¢im olsa kim kazanir" AKP ISE ve
"Etnik Kéken" TURK ISE ve
"Siyasi goriis" SOL ISE
Oy Verecegi Parti = BDP
Kural 3
EGER "Bugiinlerde se¢im olsa kim kazanir" KOALISYON OLUR iSE
"Etnik Kéken" TURK ISE ve
"Siyasi goriis" ORTANIN SAGI iSE
Oy Verecegi Parti = MHP
Kural 4
EGER "Bugiinlerde se¢im olsa kim kazanir" KOALISYON OLUR iSE ve
Etnik Kéken TURK ISE ve
"Siyasi goriis" BU TANIMLAR BENCE GECERSIZ iSE ve
. "Anayasa degisikligi sinir bozucu olacaktir" DOGRU
ISE
Oy Verecegi Parti = CHP
Kural 5
EGER "Bugiinlerde segim olsa kim kazanir" AKP iSE ve
"Etnik koken" KURT-ZAZA ISE ve
"Siyasi goriis" BU TANIMLAR BENCE GECERSIZ iSE
"Oy tercihini etkileyen sebep” SON DAKIKACI iSE
Oy Verecegi Parti = AKP

Algoritma uygulamasinda ortaya ¢ikan en iyi dogruluk degerine sahip egitim seti
oranina gore hedef niteliginin tiim degerleri analiz edilmistir. C4.5 algoritmasina ait %60 egitim
seti ayrisiminda Duyarlilik (TPR), Belirleyicilik (SPC) karsilagtirmalari grafigi Sekil 2'de, %70
egitim seti ayrisiminda TPR, SPC karsilastirmalar1 grafigi Sekil 3'de %80 egitim seti
ayristminda TPR, SPC karsilagtirmalart grafigi Sekil 4’de %90 egitim seti ayristminda TPR,
SPC karsilastirmalari grafigi Sekil 5'de verilmistir.
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Sekil 2. %60 Egitim seti ayrisiminda C4.5 algoritmasi hedef nitelik degerlerine gore TPR-SPC
Grafigi

0,9 szr_g 07
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Sekil 3. %70 Egitim seti ayrisiminda C4.5 algoritmasi hedef nitelik degerlerine gore TPR-SPC
Grafigi
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Sekil 4. %80 Egitim seti ayrisiminda C4.5 algoritmasi hedef nitelik degerlerine gore TPR-SPC
Grafigi
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Sekil 5. %90 Egitim seti ayrisiminda C4.5 algoritmasi hedef nitelik degerlerine gére TPR-SPC
Grafigi
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Yapilan aragtirmada C4.5 karar agag algoritmasinin genel dogruluk ve hata oranlari
hesaplamalarinda veri setinin egitim icin ayrilan %60, test i¢in %40 ayrilmis ve ayni sirada
%70-%30, %80-%20, %90-%10'luk diger bolimlemeler veri setinin gozlemlerinden rastgele
olarak secilmistir. C4.5 algoritmasinin genel dogruluk degeri %69,1 - %72,7 arasinda degistigi
goriilmiis ve %901k bolinen egitim setinde en yiiksek basari orania sahip model elde
edilmistir. C4.5 karar agag¢ algoritmasinin en yiiksek genel dogruluk oranini veren test kiimesi
tizerinde yapilan incelemelerde AKP, CHP, MHP, BDP, DP ve CY parametrelerinin duyarlilik
orani karsilastirmalarinda %93,8 ile AKP, %75,2 ile CHP, %82,1 ile BDP, %28.,5 ile MHP,
%20 ile CY ve %13,6 ile DP, belirleyicilik orani karsilastirmalarinda %55,1 ile AKP, %71,9 ile
CHP, %71,9 ile BDP, %77,5 ile MHP, %75,8 ile CY ve %76,6 ile DP oldugu elde edilmistir.

SONUC

Insanin etkilesim icerisinde bulundugu cevre, aile, sosyal kosullar, inang, etnik koken,
parti, lider, kisinin egitim diizeyi, gelir seviyesi, meslek, sosyo-ekonomik statii, bolgesel
ikametgah, isitsel ve gorsel medya, ideolojik yap1 gibi birgok etmen insanin siyasal egilimini
etkileyebilmektedir. Bu etkilesim ve etmenler ¢ercevesinde; segmenlerin siyasal davranislarinin
gecisli bir yap1 sergileyebilecegi agiktir. Buna bagli olarak partilerin gii¢ kaybetmesi, siyasi
konjonktiiriin degismesi ve beklenmedik parti se¢imi ve/veya ¢ikislar1 gézlenebilmektedir.

Veri madenciligi yontem ve tekniklerinin uygulandigi diger sektorlerdeki basarili
ornekleri/sonuclarina bakilarak, siyaset-segmen davranisi gibi kritik bir alanda da degisim takibi
ve sonu¢ tahmini agisindan Onemli bir avantaj saglayacagi diisiniilmektedir. Bu diisiince
dogrultusunda yapilan ¢alismada; KONDA Arastirma ve Danigsmanlik sirketi tarafindan 2011
yili Tiitkiye Milletvekili Genel Secimlerinden ©nce 3584 kisiden derlenen verilerin
siniflandirma tekniklerinden C4.5 karar agaci kullanilarak analizi gerceklestirilmistir. Kurulan
agag ile bir siyasi partinin se¢iminde literatiirde etkisi belirtilen faktorler disinda partiye 6zgii
karar yollarn da elde edilmistir. Karar agacindan elde edilen kurallar; bir x partisinin segmen
profilinde ve oy alma/almama nedenlerindeki degisimi agiklayabilecek niteliktedir. Kurulan
modelin basar1 ve simif bazli hassasiyet-belirleyicilik degerlerindeki yiiksek yiizdeler ile C4.5
algoritmasinin se¢im Oncesindeki siirecin dogru yonetilmesinde destek olabilecegini soylemek
miimkiindiir.

Veri madenciligi yontem ve tekniklerinin siyasi segimlerde kullanilmasi, mikro
seviyede segmenlerin genel egilimlerine gore hareket tarzinin belirlenmesi ve oy verme
algisindaki yeni-eski parametrelerin dinamik bi¢imde degerlendirilmesini saglayacaktir. Makro
diizeyde ise toplumun genel isteklerinin daha objektif kriterlerle belirlenerek, siyasi haritanin
sekillendirilebilecektir.
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Insan davramsgmin goreceli tahmin edilemezligine (Cziko, 1989) ragmen belirli kosullar
saglandiginda sosyal bilimlerde matematik bilimi sayesinde yiiksek bir seviyede tahmin
edilebilir bir sonu¢ alinmasi arastirmay1 bu yonde degerli kilmaktadir. Veri madenciligi ile
segmen egilimlerinin analizi tiiriinden bir ¢alismanin Tirkiye’de heniiz yapilmamis olmasi,
analiz i¢in popiilaritesi giderek artan ve veri madenciliginde giiclii bir ara¢ kabul edilen R
dilinin kullanilmis olmas1 arastirmanin gii¢lii yonleridir.
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