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Son yillarda internet ve bilisim teknolojilerinin gelismesiyle beraber 6zel sirketlerin ve
Kamu kurumlarinin veri tabanlarinda tutulan verilerin sayisi biiyiik 6l¢lide artmaktadir.
Bununla beraber, karar alicilar hedefledikleri kitleye daha iyi hizmet sunabilmek ya da
yonettikleri sirketlerin karliligini artirabilmek i¢in veri tabanlarinda tutulan verilerden
daha detayli ve kapsamli bilgiler talep etmektedir. Giiniimiizde bu ihtiyaci gidermek
icin veri madenciligi teknikleri kullanilmaktadir. Veri madenciligi farkli arastirma
konularinda kullanilmak tizere pek ¢ok farkli algoritma icermektedir. Bu algoritmalar
kullanarak bir model olusturmak ve modelde yer alan degiskenler ile bu degiskenlerin
ciktrya etkilerini agiklamak ise veri madenciliginde esastir. Veri madenciligi siniflama
yontemi kullanarak benzer Ozellikler gosteren goézlemleri kategorilere ayirmak
miimkiindiir. Bir 6rnegi ise anlagmali bosanan giftleri kategorilere ayirmak olabilir.

Tirkiye’de bosanan giftlerin bir kismi, sosyal giivenlik mevzuatinda bulunan boslugu
kullanarak anne veya babadan dolay1r kazanmilan olim aylhigmi alabilmek igin

! Bu makale “Tiirkiye'de Anlagsmali Bosanma fle Sosyal Giivenlik Kurumundan Aylik Alanlar Uzerine Veri

Madenciligi Cart Algoritmas1 Uygulamasi” isimli yiiksek lisans tezinden tiiretilmistir.
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uygulamada gergek olmayan sahte bosanma yapmaktadir. Mevzuatta bulunan
hiikiimlere gore, evlendikten sonra bosanan kiz ¢ocuklar1 da yetim sayilmaktadir ve
boylece yetim aylig1 almaya hak kazanmaktadir. Ancak 5510 sayili kanunun gelir ve
aylik baglanmayacak haller baslikli 56°’nct maddesinin son fikrasinda esinden
bosandigr halde, bosandig1 esiyle fiilen birlikte yasadigi belirlenen es ve ¢ocuklarin,
baglanmig olan gelir ve ayliklarin kesilecegi agik¢a belirtilmistir. Her ne kadar
Tiirkiye’de bu sekilde yasayan ciftlerin tespiti geleneksel denetim yoluyla yapilmaya
calisilsa da ilgili birimlerin bugiine kadar tespit edemedigi benzer davrams gosteren
kisiler bulunmaktadir. Veri madenciligi siniflama teknikleri kullanilarak, bu kisilerin
ortak ozellikleri ve davraniglarini belirleyerek bir model olusturmak ve kisilerin
tespitinde ilgili birimlere yardimci olmak ise bu ¢alismanin temel amacidir. Aragtirma
sonucunda s6z konusu yigina iliskin denetim birimlerinin karar almalarina yardimci
olacak bulgular elde edilerek sonug¢ ve degerlendirme boliimiinde sunulmustur.

Anahtar Kelimeler: Veri madenciligi, CART algoritmasi, anlagmali bosanma,
siniflama
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DATA MINING APPLICATION ON BEHAVIOR PATTERNS OF
PENSIONERS BY MAKING FAKE DIVORCE IN TURKIYE

ABSTRACT

In recent years, with the development of internet and information technologies, the
number of data kept in the databases of private companies and public institutions has
increased dramatically. In addition, decision makers demand more detailed and
comprehensive information from the data stored in databases in order to provide better
service to their target audience or to increase the profitability of the companies they
manage.

Today, data mining is used to meet this need. Data mining includes many different
algorithms to be used in different research topics. Creating a model using these
algorithms and explaining the variables in the model and the effects of these variables
on the output is essential in data mining. By using data mining classification method,
it is possible to categorize (classify) observations with similar characteristics. An
example would be to categorize fake divorced couples. Some of the couples who
divorced in Tiirkiye, using the gap in the social security legislation in order to get from
the survivors' pension make a fake divorce which is not true in practice. According to
the provisions of the legislation, girls who divorce after marriage are also considered
orphans and as a result are entitled to survivors' pension. Although Tiirkiye in the
detection of a couple who live in this way also be done through traditional audit work
was conducted, there are people who exhibit similar behavior that the relevant units
have not been able to detect until today. The main purpose of this study is to create a
model by determining the common characteristics and behaviors of these people using
data mining classification techniques and to assist the relevant units in identifying
individuals. As a result of the research, findings that will help the inspection units to
make decisions regarding the heap in question were obtained and presented in the
conclusion and evaluation section.

Key Words: Data mining, CART algorithm, fake divorcing, classification
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GIRIS

Ulkemizde vyiiriirliikte olan sosyal giivenlik sisteminde yer alan ve sigortalilarin
suiistimalleri sonucu ortaya ¢ikan sorunlardan biri anlagsmali bosanmalardir.
Ulkemizde bu sorunun temel nedeni, uluslararasi sosyal giivenlik standartlarinin
disinda yetim kalan kiz ¢ocuklarina evlenmemeleri kosuluyla 6miir boyu anne ya da
babadan dolay1r emekli ayligi 6denmesidir. Halihazirda yiirtirliikte bulunan kanuni
diizenlemeler, yetim kalan ¢ocuklart sosyal giivenlik semsiyesi altina almayi
amaglamasina ragmen, evlendikten sonra bosanan 25 yas istii kiz ¢gocuklari da yetim
olarak nitelendirildiklerinden babadan ya da anneden 6lim ayligi almaya miistahak
olmaktadir. Tiirkiye’de, evlenmesine ragmen dlen anne veya babasinin ayligini almak
isteyen yetim kiz ¢ocuklari ya da 6len esinden de 6liim ayligi almak isteyen kadin esler,
evli olduklar1 kisilerle anlagmali olarak bosanarak ayni evde yasamaktadirlar. 5510
sayili kanunun gelir ve aylik baglanmayacak haller baslikli 56’nc1 maddesinin son
fikrasinda “Esinden bosandig1 halde, bosandig esiyle fiilen birlikte yasadig1 belirlenen
es ve ¢ocuklarin, baglanmis olan gelir ve ayliklar kesilir. Bu kisilere 6denmis olan
tutarlar, 96’nc1 madde hiikiimlerine gore geri almir” hitkkmii yer almaktadir.
Diizenlenen bu hilkkme goére bosandigi halde esiyle birlikte yasayan hak sahibi kiz
cocuklarimin almis olduklari 6liim ayliklarinin kesilecegi ve bu durumdayken ddenmis
olan aylik veya gelir tutarlarinin ise faizi ile birlikte geri alinacagi ongoriilmiistiir.
Sosyal Giivenlik Kurumunca geleneksel yollarla rutin yapilan denetimler sonucunda
ya da yapilan ihbarlar neticesinde so6z konusu kisiler tespit edilerek ayliklari
kesilmektedir. Sosyal Giivenlik Kurumundan muvazaali bosanma kapsaminda ayliklar
kesilenlere ait arastirmanin yapildigi donemde elde edilen anonim verilere gore bu
durumda olan takribi 17 bin kisinin tespit edildigi anlagilmaktadir. Ancak anlagmali
bosanma yaparak aylik alan kisilerin daha biiyiikk bir yigim1 olusturdugu
degerlendirilmektedir.

Buradan yola ¢ikarak, veri madenciligi algoritmalarindan yararlanarak bugiine
kadar tespit edilen kisilere ait davranis modeli ortaya konulacak, bu zamana dek
belirlenemeyen grubun 6zellikleri tespit edilerek denetim birimlerinin karar vermesini
kolaylastiracak nitelikte bulgular ortaya koymak arastirmanin temel hedefini
olusturmaktadir. Veri Madenciligi siniflama tekniklerinden veri yapisina uygun olmasi
ve uygulamalarda fazlaca tercih edilmesi nedenleriyle CART algoritmasi kullanilarak
ayliklar1 muvazaali bogsanma kapsaminda kesilen kisilerin Sosyal Giivenlik Kurumu
veri tabanlarinda tutulan karakteristik &zelliklerinin siniflandirilmasiyla davranis
modeli agiga ¢ikarilmstir.

Veri Madenciligi konusunda iilkemizde ve yurtdisinda ¢ok cesitli ¢alismalar
yapilmaktadir. Literatiirde yapilan taramalar sonucunda diinya ve iilkemizde veri
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madenciligi alaninda yapilan bazi ¢aligmalara bu boliimde yer verilmistir.

Veri madenciliginin uygulama alani biiytik veriler (big data) lizerine oldugundan
veri kirliligi kaginilmazdir. Analiz sonuglarinin saglikli sekilde elde edilebilmesi i¢in
istatistiksel caligmalarin en basinda verilerin titizlikle hazirlik siirecinden gegirilmesi
ve analiz siirecine hazir hale getirilmesi gerekmektedir. Zhang, Zhang ve Yang (2003)
caligmalarinda verileri analize hazirlamanin, veri madenciliginin uygulanmasinda ilk
ve onemli bir agsama oldugunu, cesitli veri kaynaklarindan ve internetten pek ¢ok
bilgiye erisilebildigini ifade ederek, sirketler ile Kurumlarin elde edilen bu verileri nasil
doniistiirmesi gerektigi ile ilgilendigini belirterek alt1 farkli kategoride veri hazirlama
yontemini agiklamislardir. Veri madenciligi, 6grencilerin durumunu ortaya koymasi
ve verilen egitimin niteligini 6lgmesi acisindan egitim kurumlari tarafindan siklikla
tercih edilen arastirma yontemlerinden biridir. Baradwaj ve Pal (2011) yapmus
olduklart ¢alismada &grencilerine daha nitelikli egitim vermeyi amaglayan egitim
kurumlari i¢in, egitim verilerinde sakli olan bilgileri ortaya ¢ikarmak i¢in veri siniflama
teknikleri ve karar agaci yontemlerinden ID3 algoritmasi kullanarak 6grencilerin
basarilarindaki diisiis ile 6zel egitim ihtiyac1 gereken 6grencileri tanimlayarak dogru
rehberlik hizmetinin bu 6grencilere verilmesini saglamistir. Tiirkiye’de egitim alaninda
veri madenciligi kullanilarak yapilan c¢aligmalardan birinde ise bilgisayar
okuryazarhigini etkileyen faktorlerin ortaya ¢ikarilmasi igin Kocaeli Universitesi’nde
2012-2013 dgretim yili giiz doneminde Temel Bilgi Teknolojileri Kullanimi1 (TBTK)
dersini alan &grenciler arasindan rastgele olarak secilen 6rnek 6grenci topluluguna
anket yapilarak elde edilen bilgiler 1s18inda veri madenciligi teknikleri uygulanarak
bazi bulgular elde edilmistir. Elde edilen sonuglara gore hane halki gelir diizeyi ile
bilgisayar deneyim siiresi iliskisinin yiiksek, gelir diizeyi ile bilgisayar sahipligi
iliskisinin diisiik oldugu gosterilmistir. Ayrica analiz sonucunda elde edilen bulgulara
gore O0grencilerin konu Oncesi basarilarinin konu sonrasi basarilarindan diisiik olmasi
sebebiyle dgrencilerin bilgisayar okuryazarligi hakkinda 6n yargili olmalarinin yanlis
oldugu, ancak ders igerisinde gosterilen miifredatin, bilgisayar okuryazarligini pozitif
yonde etkiledigi gosterilmistir (Budak, 2013). Egitim iizerine yapilan bir diger
arastirmada Alan (2014) Cumhuriyet Universitesi Iktisadi ve Idari Bilimler Fakiiltesi
Ogrencilerine ait bilgileri kullanarak yaptigi karar agaclari metoduyla bu 6grenciler
iizerine siniflama teknikleri igerisinde en basarili teknigin LADTree oldugunu
gostermis ve Ogrencilerin hangi siniflarda yer alacaklarim verilerden faydalanarak
tahmin etmistir. Bu hususta yapilan diger bir ¢alismada ise 6grencilerin mezun
olduklar1 okul tiirleri ve mezuniyet dereceleri ile kazandiklarn fakiilteler arasindaki
iliski, veri madenciligi yontemleri kullamlarak incelenmistir. Ayik, Ozdemir ve Yavuz
(2013) yaptiklar1 arastirmada, Atatiirk Universitesi'ni kazanan ogrencilerin biiyiik
cogunlugunun genel liselerden geldigi kararima vararak mezun olunan lisenin,

932



Tiirkive 'de Anlasmali Bosanarak Aylik Alanlarin Davranms Kaliplart Uzerine Veri Madenciligi Uygulamast

kazanilmasi arzu edilen fakiilteyi belirlemede biiyiik 6neme ve etkiye sahip oldugunu
saptamiglardir. Emel ve Taskin (2014) yaptiklar1 calismada bir isletmenin miisterilerine
sundugu hizmetleri gelistirmek i¢in, bu isletmeden iiriin satin alan miisterilerin satin
alma davranislarina ait 6zellikleri veri madenciligi siniflama tekniklerinden CART
teknigi kullanarak analiz etmislerdir. Sonucta harcama tutarlarina gore siniflanan
kisiler tanimlanmis, hedef miisteri kitlesi belirlenerek elde edilen bulgularin igletme
icin etkin pazarlama stratejilerinin belirlenmesinde o©Onemli katki sagladig:
gosterilmistir.

Gemici (2012) birliktelik kurallar1 ile yaptig1 ¢alismada borsada islem goren on
sirketin hisse senedi endekslerinin artiglar1 ve azaliglar1 arasindaki birlikteliklerin
ortaya ¢ikarilmasini amaclayarak apriori algoritmasi ile hisse senedi yatirimcilarinin
kazanglarmi artirici birliktelik kurallar elde etmistir. Cigsar (2017) Tiirkiye Istatistik
Kurumu’ndan temin edilen veriler ile yaptig1 arastirmada, bankacilik ve sigortacilikta
biiyiik 6neme sahip olan kredi risklerini tespit etmek ve takibe diisme olasiligini tahmin
etmekte kullanilabilecek en iyi siniflandirma algoritmasini belirlemistir. Akca (2014)
Gazi Universitesi dgrencilerinin profilini ortaya koydugu calismada veri madenciligi
tekniklerinden CHAID, QUEST, CART ve C5.0 uygulamistir. Yapilan analize gore not
ortalamasinin cinsiyet degiskeni tizerinde etkili oldugu belirlenmistir. Demirel (2010)
yapmus oldugu calismada karar agaci algoritmalarindan CHAID algoritmasi ile Sosyal
Giivenlik Kurumu yapilandirma kanunundan faydalanan isyeri profillerini belirlemeye
caligmistir. Sonugta elde edilen bulgularin, daha sonra yapilacak kanuni
diizenlemelerde karar destek saglayici olarak katki saglayacagini belirtmistir.

Kiran (2010) yapmis oldugu arastirmada penisilin tiiriindeki antibiyotikleri
kullanan kisilerin karakteristik 6zelliklerini, Sosyal Giivenlik Kurumu ila¢ provizyon
sisteminden alinan solunum sistemi hastaliklar1 i¢in recete edilen antibiyotik veri seti
iizerinde CART algoritmasi ve Lojistik Regresyon ile ortaya koymustur. Sonug olarak
CART tekniginin Lojistik Regresyona gore simiflamada daha iyi performans
gosterdigini gozlemlemistir.

Ngai, Xiu ve Chau (2009) yaptiklar1 ¢alisma ile sirketlerin daha etkin iriin
pazarlama stratejileri gelistirebilmeleri i¢in veri madenciligi alaninda yapilan akademik
caligmalart inceleyerek (2000-2006 yillar1 arasinda 24 dergiden 87 makale)
arastirmacilarin en ¢ok miisteri tutma konusunda ¢aligma yaptiklarini tespit etmislerdir.
Diger taraftan bu makalelerde miisteri iliskileri yonetimi acgisindan en ¢ok kullanilan
veri madenciligi tekniklerinin siniflama (Classification) ve Birliktelik Kurallari
(Association Rules) oldugu gosterilmistir.

Du ve Zhan (2003) kisisel verilerin mahremiyeti konusunda yaptiklar1 ¢alismada
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veri tabanlarinda gizli kalan verilerden elde edilecek karar agaci siiflayicilari igin bir
yontem gelistirmis (Randomized Response Techniques) ve ortaya konulan sonuglar
acik veriden elde edilen karar agaclan ile karsilagtirilarak test edildikten sonra veri
tabanindaki veriler maskelense dahi elde edilen karar agaglarinin oldukg¢a yiiksek
dogrulukta oldugunu gdstermislerdir.

Shafer, Agrawal ve Mehta (1996) veri madenciliginde siniflamanin 6nemli
oldugunu ifade ederek, o giinlerde kullanilan siniflama algoritmalarinin bellek
kisitlamasina maruz kalmasi nedeniyle, ¢ok biiyiik verilerle sorunsuz, dlgeklenebilir,
hizli ve bellek sinirlamalarini ortadan kaldiran SPRINT adinda karar agaci siniflama
algoritmasi 6nermislerdir.

1. VERi MADENCILIiGi

Gelisen teknoloji ile beraber bilgisayar dosyalarinda ve veri tabanlarinda kayit
altina alinan verilerin miktart hizli bir oranda artmaktadir. Bununla beraber, kayit
altinda tutulan bu verilerle ilgili karar alicilar, onlardan daha karmasik bilgiler
beklemektedir. Alisilmig basit sorgulama teknikleri, artan bu bilgi talebini karsilamakta
yeterli olmadigindan, bu ihtiyac1 gidermek i¢in veriler igerisinde gizli olan Oriintiiyii
aciga cikaran veri madenciligi teknikleri kullanilmaktadir. Veri madenciligi;
cogunlukla veri tabaninda sakli olan bilinmeyeni ortaya ¢ikarmak olarak
tanimlanmaktadir. Bir baska deyisle tiimdengelimsel data analizi anlamina
gelmektedir. Veri madenciligi cesitli arastirmalar1 analiz etmek icin pek ¢ok farkl
algoritma barindirmaktadir. Bu algoritmalarin tiimii veriye bir model uydurmak amaci
tagimaktadir. S6z konusu bu algoritmalar verileri incelemekte ve incelenen verilerin
karakteristigine en uygun aciklayici modele karar vermektedir. Veri madenciliginde
temel esas onceden bilinmeyeni, akla gelmeyeni, tahmin edilemeyeni ortaya koymaktir
(Dunham, 2003, 5.3-5)

Yasamin her aninda yapilan pek cok islem kayit altina alinarak yigm
olusturmaktadir. Ornegin elektronik ticaret bilgileri, saglik sektdriinde hasta igin
yapilan hizmetler, kamu kurumlarinda yapilan islemler, finans kuruluslarinda yapilan
islemler gibi ¢ok biiyiik kitlelere hizmet veren bu kurumlarin veri tabanlarinda yigina
ait karakteristik Ozellikler ve yapilan islemler kayit altina alinmaktadir. Bu veri
kitlelerinde agiga ¢ikarilmay1 ve degerlendirilmeyi bekleyen maden degerinde veriler
bulundugundan ve burada sakli olan bilgiden faydalanmak i¢in veri madenciligine
ihtiyag¢ duyulmaktadir.

Veri madenciligi yontemleri 3 temel baslik altina alinmaktadir. Bunlar;
Siniflandirma, kiimeleme ve birliktelik kurallaridir.
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Simiflandirma; verideki bilginin ortak Ozelliklere gore ayristirilmasidir.
Smiflandirmada takip edilen siireg, mevcut veri tabanindan faydalanarak kurallarin
olusturulmasi ve bu kurallar yardimiyla kararin verilmesidir (Ozkan, 2008, s.53).

Kiimeleme; veriler arasindaki benzerlikler dikkate alinarak bunlarin
gruplanarak kiimelendirilmesine denir. Pazarlama arastirmalarinda yogun olarak
kullanilmaktadir.

Birliktelik kurallari; durumlarin birlikte gergeklesmesini ¢oziimleyen veri
madenciligi yontemidir. Bir perakende magazasindan ¢ocuk bezi satin alan birinin ayni
magazadan 1slak havlu da satin almasi birlikte gerceklesme durumuna bir 6rnektir. Bu
algoritma en yaygin olarak miisterilerin satin alma egilimlerinin tahmin etmek
amaciyla kullanilmaktadir (Silahtaroglu, 2008, s.83).

2. KARAR AGACI ALGORITMALARI

Karar agaci yontemi, hedef fonksiyonlarmni yaklasik olarak hesaplamak igin
kullanilmaktadir. Tanimlayic1 ve tahmin edici bir model olan bu yontem dallar ve
yapraklardan olusan bir aga¢ goriiniimiindedir. Bu model, karar aliciya karar alirken
hangi faktorlerin dikkate alinmasi gerektigi ve her bir faktoriin farkli sonuclar ile
gecmiste nasil iliskili oldugunun tespit edilmesi konularinda yardimci olur. Karar
agaclarinda, bir¢ok test yapilarak hedefi tahmin etmede en iyi siray1 bulmaya galigilir.
Her bir test karar agacindaki dallar1 meydana getirir ve bu dallar da diger testlerin
gerceklesmesine yol acar. Bu durum, test isleminin bir yaprak diigiimiinde (leaf node)
son bulmasina kadar devam eder. Kokten hedef yapraga kadar giden yol, hedefi
smiflandiran “kural” olarak isimlendirilir. Kurallar “eger-bu durumda” (if-then)
yapisindadir (Emel ve Tagkin, 2005).

Karar agaclari, siniflandirma igerisinde en ¢ok tercih edilen ydntemlerden
biridir. Bu yontem, aciklayic1 degiskenleri kullanarak model olusturulmasi ve bu model
sayesinde yeni degiskenlerin iiyelik kademelerine gore farkli siniflara boliinmesi
islemidir (Gemici, 2012).
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Sekil 1: Karar Agaci Ornegi
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Yukaridaki sekilde A2 kok diigiim, digerleri ise yaprak diiglimdiir.

2.1. Karar Agaci Yontemlerinden Cart Algoritmasi

Breiman, Friedman, Olshen, and Stone tarafindan 1984’te Onerilen CART
teknigi ID3 yonteminde oldugu gibi dallanma yaparken optimum kriteri belirlemek igin
entropiden faydalanir. Ancak en optimum kriteri tespit etmek i¢in ID3 ve C4.5 ten
farkli bir formiil kullanilir. CART algoritmasi tarafindan iiretilen karar agaclar1 keskin
bir sekilde her bir diigiimde ikili olarak dallanmaktadir. CART dallara ayirma kriterinin
hesaplanmasinda  kayip degerler Onemsenmez. Entropi asagidaki gibi
hesaplanmaktadir.

Tiim ozelliklerin var oldugu degerler dikkate alinir ve eslesmeler sonucunda
twoing ve gini algoritmasi olarak 2 boliinme elde edilir.

Twoing algoritmasinda; aday boliinme denilen sag-sol olarak 2 dal bulunur ve
her biri i¢in olasilik degerleri hesaplanir.

Herhangi bir t diigiimiindeki s dallara ayrilma kriteri ¢ (s/t) olarak gosterilirse;
swniflar
66 =2PPy ) IP(It) ~ POltn)

t: Dallanmanin yapilacag diiglim
L: Agacin sol tarafi

R: Agacin sag tarafi
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P, Pg:Ogrenim kiimesindeki bir kaydin sagda ve solda olma olasiliklart
P(J|t;|) ve P(J|tg]): j simifindaki bir kaydin sagda ve solda olma olasiliklari
Sekil 2: CART Algoritmas1 Karar Agaci (Ikili Dallanma Yapmaktadir.)

Kok Digiim

——

Evet
(Optimum Hayir
Dugum)

—

Evet
(Optimum Hayir
Dugum

l_l_l

Evet
Hayir (Optimum
Dugim

3. TURKIYE SOSYAL GUVENLIK SISTEMINDE ANLASMALI
BOSANMALAR

Anlagmali bosanmalar sorunu Tiirkiye sosyal giivenlik mevzuatinda bulunan
boslugun, sigortalilarca suiistimali sonucunda ortaya ¢ikmaktadir. Yasal mevzuatta yer
alan mevcut hiikiimlere gore, sosyal giivenlik sistemi yetim kalan ¢ocuklar1 kapsam
altina almay1 hedeflemesine ragmen, evlendikten sonra bosanan ileri yastaki kiz
cocuklart da hak sahibi yetim olarak tanimlandigindan babadan veya anneden dolay1
aylik almaya hak kazanmaktadir. Bunun tersine Avrupa Birligi ve diinya sosyal
giivenlik sistemleri incelendiginde yetim ayliklarinin, erkek ya da kiz yetim olup
olmadigi gozetilmeksizin 25 yasinda kesilmesi diizenlenmistir. (Ekdemir, 2005).
Ulkemizde yasayan yetim kiz c¢ocuklar1 sosyal giivenlik acisindan diinya
uygulamalarina gore pozitif ayrismaktadir. Bunun bir sonucu olarak sosyal giivenlikte
anlagmal1 bogsanmalar sonucu ortaya ¢ikmaktadir.

Tirkiye’de evlendikten sonra 6len anne veya babasindan kalacak 6liim ayligin
almak isteyen yetim kiz ¢ocuklar1 ya da dlen esinden kalacak olan dliim ayligin1 almak
isteyen kadin esler, evlendikleri esleriyle anlagmali olarak bosanmaktadirlar. 5510
sayili Sosyal sigortalar ve Genel Saglik Sigortasi Kanununda gelir ve aylik
baglanmayacak durumlar aciklanmistir. Kanunun 56’mc1 maddesinin son fikrasinda
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“Esinden bosandigi halde, bosandig1 esiyle fiilen birlikte yasadigi belirlenen es ve
cocuklarin, baglanmis olan gelir ve ayliklar1 kesilir. Bu kisilere 6denmis olan tutarlar,
96’nc1 madde hiikiimlerine gore geri alinir” hitkkmiine yer verilmistir (Mevzuat Bilgi
Sistemi, 2020). Kanunda yer alan bu hitkme gore bosandig1 halde esiyle fiilen birlikte
yasayan yetim kiz ¢ocuklarinin ayliklarinin kesilecegi ve bu durumdayken d6denmis
olan ayliklarin ise faizi ile birlikte geri alinacagi ongoriilmiistiir. Bu kapsamda Sosyal
Giivenlik Kurumunca gerek rutin yapilan denetimler sonucunda gerekse yapilan
ihbarlar neticesinde s6z konusu kisiler tespit edilerek ayliklar kesilmektedir.

Sosyal Giivenlik Kurumundan muvazaali(anlagsmali) bosanma kapsaminda
ayliklar1 kesilenlere ait aragtirmanin yapildigi donemde elde edilen anonim verilere
gore bu durumda olan takribi 17 bin kisinin tespit edildigi anlagilmaktadir. Anlagmali
bosanma yoluyla 6lim ayligi alan kisilerin daha biiyiik bir kitleye sahip oldugu
diisiiniilmektedir. Veri madenciligi algoritmalarindan faydalanarak anlagsmali
bosandig tespit edilen kisilerin davranigs modeli ortaya konularak, bugiine kadar tespit
edilemeyen yigimin benzer oOzelliklerini belirleyerek denetim servislerinin karar
vermesinde yardimci olacak nitelikte sonuglar yapilan uygulama ile ortaya
konulacaktir.

4, UYGULAMA
4.1. Problem

Anlagmal1 bosanarak esiyle ayni1 evde yasayan kisilerin denetimi ve tespiti zor
bir siirectir. Bu nedenle Sosyal Giivelik Kurumunun denetim ve kontrolle gorevli
memurlariin karar alma siireclerini kolaylastirmak ve kisaltmak amaciyla daha 6nce
yapilan denetimler sonuglarina gore tespit edilen kisilerin karakteristik ozellikleri
incelenerek veri yapisina uygun olmasi ve arastirmalarda siklikla tercih edilmesi
nedenleriyle veri madenciligi siniflama tekniklerinden CART algoritmasi kullanilarak
bir karar agaci olusturulmustur. Boylece ayliklari muvazaali bosanma nedeniyle
kesilen kisilerin Sosyal Giivenlik Kurumu veri ambarlarinda tutulan karakteristik
ozelliklerinin siniflandirilmasiyla davranis modeli ortaya konulmustur.

4.2. Veri Tamimlari-Veri Yapisi

Arastirmada muvazaali bosandig1 tespit edilen yetim kiz ¢ocuklari lizerine veri
madenciligi yontemlerinden karar agaci algoritmasi uygulanacaktir ve benzer
karakteristik 0Ozelliklere dayanan bir model olusturulacaktir. Bu algoritmada
kullanilmak iizere asagida tanmimlanan degiskenlerden faydalanilacaktir. Aragtirmada
kullanilan degiskenler “Bekleme Siiresi” hari¢ olmak iizere, 5510 sayili Kanunun
“Gelir ve aylik baglanmayacak haller” baslikli 56’nc1 maddesine gore daha once tespit
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edilerek ayliklar1 kesilen kisilere ait Sosyal giivenlik Kurumu veri tabanlarinda tutulan
ve uzman goriisii dogrultusunda arastirma kapsaminda bulunan kisileri siniflamada
fayda saglayacak degiskenlerden olugsmaktadir. Bekleme siiresi ise aragtirmanin amaci
dogrultusunda yine Sosyal Giivenlik Kurumu veri tabanlarinda tutulan diger veriler
kullanilarak anlasmali boganma davraniginin ne kadar siire zarfinda gergeklestirildigini
tespit etmek i¢in arastirmacinin uzman goriisii ile Uretilmistir. Veri madenciligi
siniflama tekniklerinden CART algoritmasinin avantajlarindan biri hem siirekli
degiskenleri hem de kategorik degiskenleri kullanmasidir. Arastirmada siirekli
degiskenlerin kategorik hale getirilmesi, elde edilen karar agacinin kolayca
okunabilmesi igin tercih edilmistir. Veri setinin CART algoritmasina uygunlugu,
verinin  %350’sinin training, geri kalan %350’sinin ise test grubu olarak ikiye
bolinmesiyle test edilmistir. Asagida yer alan Tablo 1’de uygunluk oranlari
gosterilmistir. Buna gore kurulan modelin dogrulugunun %99,791 olarak gerceklestigi
gbzlemlenmistir. Arastirmada ihtiya¢ duyulan anonim veriler Sosyal Giivenlik Kurumu
Baskanligi Emeklilik Hizmetleri Genel Miidiirliigii’'nden 26/04/2019 tarih ve
35441757-207.01.02.99-E.6397597 sayili resmi yazi ekinde temin edilmistir.

Tablo 1: Kurulan modelin uygunluk oranlari

Build Time Overall
Use? -Glaph -Model (mins) _Accuracy %)
7 c51 1 77
) ay o 999
) Agy’ CaRTree 1 1 99791
v I I Ao Quest 1 1 97750

4.3. Cahismada Kullanilan Degiskenler

I1: Muvazaali bosanan sigortalimin ikamet ettigi ili ifade etmektedir. Bu degisken
7 bolgede kategorize edilmigtir.

Yas: Muvazaali bosanan kisinin 6liim ayliginin baglandig tarihteki yasidir.

Oliim Geliri/ Oliim Ayhg: Baglanan ayhigin tiiriinii ifade etmektedir. Oliim
geliri, Is kazas1 ya da meslek hastaligi sonucunda &len sigortalinin yakinlarina kisa
vadeli sigorta kollarindan yapilan siirekli 6demeyi ifade etmekteyken oliim aylig1 ise
uzun vadeli sigorta kolu olan 6liim sigortasindan yapilan siirekli 6demedir (Mevzuat
Bilgi Sistemi, 2020).

Bekleme Siiresi (Oliim-Bosanma Siiresi): Muvazaali bosanan kisiye baglanan
ayligin sahibi olan sigortalinin (baba veya anne) 6liim tarihi ile muvazaali bosanan
kisiye baglanan ayligin baslangi¢ tarihi arasinda gegen siiredir (baba veya anne
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oldiikten sonra ne kadar siire sonra yetim kiz ¢ocugunun bosandigini1 gostermektedir.).

Prim Odeme Giin Sayisi: Kendisinden aylik baglanan sigortalinin (baba veya
anne) prim O0deme giin sayisidir. Prim 6deme gilin sayisi kategorik veri haline
doniistiiriilmiistiir.

Banka: Muvazaali bosanan sigortalinin aylik ya da gelir aldigi bankay1
tanimlamaktadir.

Sektor: Kendisinden aylik baglanan sigortalinin emekli oldugu sektorii (Kamu
ya da Ozel) ifade etmektedir.

Yukarida agiklanan bu degiskenlere veri madenciligi tekniklerinden karar agact
algoritmalar1 uygulanarak muvazaali bosananlar arasindaki ortak iligkileri ortaya
¢ikararak bu kapsamda olup da heniiz tespit edilemeyen kesim i¢in bir model elde
etmek amaglanmaktadir. Bu sayede Sosyal Giivenlik Kurumu i¢in muvazaali bogsanan
kiz ¢ocuklarmin davranig modeli belirlenmis olacaktir. Sosyal Giivenlik Kurumunun
denetimle gorevlendirilmis personelinin bu kisileri tespit edebilmesini kolaylagtiracak
bir sonug elde edilmesi ama¢lanmaktadir.

Tablo 2’te degiskenlere iliskin tanimlayici istatistiklere yer verilmistir. Anlagmali
bosanma davranisinda bulunanlarin bunu 6liim tarihinden hemen sonra yapabildikleri
gibi 55 yil sonra da gerceklestigi, ortalama ise 10 yil igerisinde gerceklestirdikleri
anlagilmaktadir. Yine ayni1 davranisi gosterenlerin en diisiik 18 en yiiksek 85 yasinda
oldugu ve ortalama yasin ise 41 oldugu goriilmektedir. Karar alicilarin ihtiyag
duyabilecekleri diger tanimlayici istatistiklere Tablo 2°de yer verilmistir.

Tablo 2: Degiskenlere iliskin tanimlayici istatistikler

Degisken Min | Maks | Acikhik | Ortalama i%rglllasr??ﬁt S;Zgﬂ?;t Varyans
il Kategorik |1 7 - - - - -
Yas 18 85 67 41 0,071 9 88
Bekleme
Siiresi 0 55 55 10 0,077 10 102
Ayhk Tiirii
Kategorik |1 2 - - - - -
Giin 0 15 15 4.280 18 2411 5.812.621
Kamu Ozel
Kategorik |1 2 - - - - -
Banka
Kategorik |1 16 - - - - -
Yakinhk
Kategorik |1 2 - - - - -
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4.4. Anlasmali Bosanan Kadmlarin Karakteristik Ozelliklerinin Cart
Algoritmasi ile Simiflandirilmasi

Arastirmada, veri madenciligi uygulamalarinda siklikla tercih edilen SPSS
Modeler programi kullanilmistir. Verilerin programa okutulmasi ve doniistiiriilmesi
sonucunda olusan akig diyagrami (stream) sekil 3’te gosterilmistir. Degiskenlerden
“prim 6deme giin say1s1” diger bagimsiz degiskenler tarafindan agiklanmaya caligilarak
model kurulmustur.

Sekil 3: Yapilan Analizde Kullanilan Modeler Programinda Olusturulan Akis Semasi

(Stream)
%
L )
. Statggtics 5
=N . = .
By) —e (23 — |
16042018 anlasmali b Tie Table
== o [EE @
s —» | EH ‘ J O
s { J i
e - o Tgple
yas_klegonx Table olum_bosaTa_suresi_
B i P JR— 1Y P -
cax - § > —— A> — s —D— EA —D— S38T
Type prim_kategori Type olum_bosanma_suresi_% Type prim_kategori

Sekil 4: Prim Odeme Giin Sayis1 Degiskeni Uzerindeki Onemli Degiskenler

Predictor Importance

Target: prim_kategori

Kamu Ozel Kategorik | |

Kamu Ozel Kategorik Predictor Importance=0.45

Aylik Tird Kategorik ‘

olum_bosanma_surasi_
Fategorik
o

Il Kategorik

Banka Kategorik

yas_kategorik

o 02 04 06 08 10

Kamu Ozel Kategoril
r [ | I [

Least Important Most Important

Sekil 4’e¢ bakildiginda CART algoritmasina gore prim Odeme giin sayisi
degiskeni iizerinde 6nemli olan degiskenler sirasiyla Sektor (Kamu/Ozel), Aylik Tiirii
(Gelir/Aylik), Oliim-Bosanma Siiresi, Bélge (7 Bolge), aylik demesi yapilan banka ve
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yas seklindedir. Bu degiskenlere gore elde edilen karar agaci sekil 5’°te gosterilmistir.

Sekil 5: CART Algoritmasiin Uygulanmasi Sonucunda Elde Edilen Karar Agacinin
Genel Gorlintimii
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Sekil 6: Siiflama Sonucunda Elde Edilen Karar Agaci

prim_kategor

Node O
Camegory % n
1 s.199 974
2 10 533 1259
- 27 .700 3311
=-a 32 034 3820
s 13678 1623
s 6935 829
-7 0887 106
=3 0184 22
Toral 100 000 11953
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I 1
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Node 1 o -‘A‘-'i;dﬂg‘_> m——
[~ v = n C. v = n
1 0.091 10 1 90 806 064
z 11.958 1250 z 0.000 o
3 30,133 3311 - 0.000 o
a 34847 3220 -a 0000 o
s 14771 1623 s 0.000 o
s 7.635 828 ° o0.104 1
-7 o985 108 -7 0 000 o
s 0.z00 22 s 0.000 o
Totat ©1.927 10088 Total s.073 965
T =l
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1
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olum_bosanma_suresi_kategarik alum_bosanma_suresi_kategorik
Improvement=0 003 Improvement=0. 004
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Tablo 3: CART Algoritmasi kullanilarak yapilan siniflama sonucunda elde edilen
karar agacinda olusan davranis profilleri

Diglimler/ Olim
Davranis Profilleri | Yapraklar | Aylik TGrd | Sektér | Boganma Siresi| Bdlge Yag | Banka
Davranig Profili 1 | Node 19 1 1 1,2,2,4,5 2,7 1,2,32
Davranis Profili 2 | Node 20 1 1 1,2,3,4,5 2,7 4,5,6
Davranig Profili 3 | Node 9 1 1 1,2,3,4,5 1,3,4,5,6
Davramg Profili 4 | Nodet 1 1 6,7
Davranig Profili5 | Node 29 1 2 6,7 1,4,5,6,7 1,4,6,8,11,12,14
Davranis Profili & | Node 30 1 2 6,7 1,4,5,6,7 3,5,9,15,16
Davranis Profili 7 [ Node15 |1 2 6,7 2,3
Davranis Profili 8 | Node 7 1 2 1,2,3,4,5
Davranis Profili 9 | Node 2 2

Karar agacindan daha 6nce anlagmali bosandig tespit edilen kisilere ait kok
diigiimden yaprak diigiime 9 davranis bigimi (profili) olustugu goriilmektedir. Bu
davranis sekilleri Tablo 3’te 6zetlenmistir.

Sekil 6’da verilen CART algoritmasi sonucuna gore olusan karar agacinin kdk
diigiimiinden anlagmali bosandig1 tespit edilen kadinlardan %8,149’una 0-900 giin
arasinda, %10,533’line 900-2000 giin arasinda, %27,7’sine 2000-4000 giin arasinda
%32,034’tine 4000-6000 giin arasinda, %13,578’ine 6000-8000 giin arasinda ve geri
kalan %8’ine ise 8000-15000 prim 6deme gilin sayisi lizerinden aylik bagladigi
goriilmektedir. Kok diigiim incelendiginde en ¢ok iki grupta yigildiklar: goriilmektedir.
Bu iki grup sirastyla %27,7 orana sahip 2000-4000 giin ile %32,034 orana sahip 4000-
6000 giin araliklaridir.

Baslangic diigiimiinden (kok diiglim) sonraki ilk siniflamanin baglanan
ayliklarin tiiriine gore oldugu goriilmektedir. Anlasmali bosanan kadinlara 6liim
nedeniyle yapilan odemelerin %91,927’sinin “Aylik” tiiriinde, %8,073{inlin ise
“Gelir” tiiriinde oldugu tespit edilmektedir. Yine bu kapsamda baglanan ayliklarin
hangi prim édeme giin sayisi lizerinden baglandigina bakilacak olursa sirasiyla 2000-
4000 giin arasinda olanlarin oranm1 %30,133 olarak, 4000-6000 giin arasinda olanlarin
orani ise %34,847 olarak hesaplanmistir. Dokuzuncu davranis bigimini olusturan ikinci
diigiimde “Gelir” baglananlarin neredeyse tamaminin birinci kategoride 0-900 arasinda
prim ddeme giin sayisinda siniflandigi anlagilmaktadir. ikinci diigiim igin baska bir
yorumda bulunmak gerekirse, herkesin ¢alisma hayatinin herhangi bir doneminde is
kazas1 gecirebilecegi ihtimali dikkate alindiginda 6liim geliri alan anlagmali bosanma
kapsamindaki kiz ¢ocuklarina intikal eden “Gelir” anne veya babalarina galigsma
hayatlarinin ilk yillarinda gegirdikleri is kazasina bagli olarak baglanmistir. Yani daha
genis anlamda anlagsmali bosanma kapsaminda incelenen gelir dosyast 0-900 giine
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sahipse bu bosanmanin Kanuna goére anlagmali oldugu kuvvetle muhtemeldir.

Sekil 6’dan toplam igerisinde %92 oranda yer alan aylik tiirtindeki anlagmali
bosanmalar sektorlere gore ayrildiginda bunlardan %27,767’sinin kamu sektoriinden,
%64,160’min ise Ozel sektorden oldugu hesaplanmistir. Burada sektdr ayrimina
gidilmeksizin prim 6ddeme giin sayisina bakildiginda 3’iincii ve 4’ilincii kategorilerde
yigilmalar gézlemlenmektedir. Kamu sektoriinden baglanan ayliklarda 4000-6000 giin
arasinda prim 6deme giin sayis1 olanlar %33,655, 6zel sektdrden baglanan ayliklarda
ise %35,363 ile biitiin kategoriler igerisinde en yiiksek oranda ayliklarin 4000-6000 giin
arasindan baglandigi anlagilmaktadir.

Kamu sektoriinden aylik alan kiz ¢gocuklarinin anlasmali bogsanma davranigini
anne veya baba oldiikten sonra ilk 20 yil i¢erisinde gosterenlerin orani %23,8, 20 yil
ve daha sonrasinda gosterenlerin orani ise %3,9 seklindedir. 0-900 giin arasinda prim
O0deme giin sayisina sahip ayliklardan (Prim 6deme giin sayisi gerektirmeyen Vazife
Malulliigii ayliklar1 gibi) anlagsmali bosanma olgusuna hi¢ rastlanilmamistir. Burada
ayrica yine sehit ve gazilerden intikal eden ayliklar icin anlagmali boganmanin s6z
konusu olmadig: rahat bir sekilde ifade edilebilmektedir. Kamu sektorii igin ayrica
anlagmal1 bosananlara baglanan ayliklarin 4000 giin ve iizerinde yiiksek prim 6deme
giin sayilarina sahip oldugu goriilmektedir.

Ozel sektorden aylik alan kiz cocuklarinin ise anlasmali bosanma davranisini
anne veya baba Oldiikten sonra ilk 20 yilda icerisinde gdsterenlerin oran1 %54,99, 20
yil ve daha sonrasinda gdsterenlerin orani ise %9,16 hesaplanmigtir. Buna ilave olarak
Bekleme Siiresi degiskeninin frekanslarina bakildiginda ise arastirmaya konu olan
biitiin anlagmali bosanmalarin %26’sinin ilk bir yilda gergeklestigi %43 iiniin de ilk 5
yil igerisinde gerceklestigi goriilmekle beraber anlagmali bosanma olgusunun biiyiik
oranda ebeveynlerin 6liim tarihinden kisa bir siire sonra yapildig1 anlagilmaktadir. Bu
sonuca gore anlagsmali bosanma yapanlardan 6zel sektér kapsaminda aylik alanlarin
anlagmal1 boganma davranisini biiylik oranda anne veya babalarinin éliimiinden sonraki
ilk yillarda sergiledikleri yorumu yapilabilmektedir. Sonraki dallanmalar kamu
sektoriinden gelen ve ilk 20 yilda bosanan %23,85°1ik grup ile 6zel sektdrden gelen ve
20-50 y1l arasinda bosanan %9,16’lik grup iizerine gerceklesmistir.

Sekil 6’dan, kamu sektdriinden ve ilk 20 yil igerisinde bosanma gergeklestiren
%23,85’lik grubu temsil edenlerin bolgelere gore dagilimi incelendiginde %9,79 ile
Karadeniz ve Dogu Anadolu bélgelerinin bir diigiimde, %14,05 ile I¢ Anadolu,
Marmara, Ege, Akdeniz ve Gliney Dogu Anadolu bdolgelerinin ise diger diigiimde
siniflandigr goriilmektedir. Ozel sektdrden gelen %9,16’lik grup bolgelere gore
bakildiginda %4,81 orani ile Karadeniz ve Marmara bolgelerinde, %4,35 orani ile i¢
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Anadolu, Ege, Akdeniz, Giliney Dogu Anadolu ve Dogu Anadolu Bolgelerinde
siniflanmistir. Yine bu siniflarda prim 6deme giin sayilar incelendiginde, kamu
sektoriinden gelen tespitlerin yiiksek prim ddeme giin sayilarinda anlagmali boganma
davranigin1 gosterdigi, 6zel sektdrden gelen tespitlere bakildiginda ise sirastyla 900-
2000 giin, 2000-4000 giin gibi daha diisiik prim 6deme giin sayilarinda %30 ila %44
gibi yliksek oranlarda siniflandig1 gézlemlenmektedir. Daha sonraki dallanmalarin,
bagimli degisken prim édeme giin sayisi iizerinde 6nem diizeyine gore en sonda yer
alan yas ve banka degiskenlerine bagli olarak gerceklestigi goriilmektedir. Kamu
sektoriinden olmakla beraber Karadeniz ve Dogu Anadolu boélgelerinde anlagsmali
bosanma yapan %9,79 oranindaki yetim kiz ¢ocuklarindan %7,9’unun 18-50 yas
araliginda bulundugu ve %1,8’inin ise 50 yas lizerinde siniflandigr goriilmiistiir. Bu
kirilhim Kamu sektoriinden gelen bir dallanma oldugundan yine yiiksek prim 6deme giin
sayisi lizerinden baglanan ayliklardan olustugu sonucuna varilmaktadir.

SONUC VE DEGERLENDIRME

Son yillarda internet ve bilisim teknolojilerinin gelismesiyle beraber 6zel
sirketlerin ve Kamu kurumlarinin veri tabanlarinda tutulan verilerin sayisi muazzam
oranda artmaktadir. Kurumsal organizasyonlar1 yonetenler ve bu organizasyonlarin
karar alma organlari, hedefledikleri kitleye daha iyi hizmet sunabilmek ya da
yonettikleri sirketlerin  karliligin1 artirabilmek ve hatta kendileri igin risk
olusturabilecek nedenleri bilmek i¢in veri tabanlarinda tutulan verilerden daha detayli
ve kapsamli bilgiler talep etmektedir. Bu ihtiyaci gidermek i¢in organizasyonlarin veri
ambarlarinda sakli kalan bilgileri ortaya ¢ikaran veri madenciligi teknikleri
kullanilmaktadir.

Bu arastirmanin konusunu olusturan Kanunda tanimlandig1 sekliyle anne veya
babasindan aylik alabilmek icin esiyle anlagsmali bosanip, fiilen ayn1 evde yasayanlar
Sosyal Giivenlik Kurumu i¢in risk unsuru olarak goriilmektedir. Sosyal giivenlik
Kanununda agik ve net olarak ddenmemesi gerektigine hikkmedilen bir yardimm bu
kapsamdaki kisilere yasamlarmin sonuna kadar 6denmesi Sosyal giivenlik sisteminin
gelir-gider dengelerini olumsuz etkilemektedir. Bu gibi durumlar veri madenciligi
sayesinde biiyiik oranda engellenebilir ve 6denmemesi gereken tutarlar belirlenebilir.
Anlagmal1 bosanma olgusun gergeklestiren kisilerin ortak 6zelliklerini bilmeyen karar
alicilar, Kanuna gore bosanma ve ayni evde fiilen yasamaya devam etme olgusunu
tespit edebilmek i¢in daha fazla insan kaynagi ile daha gelenekgi ve biirokratik usullerle
soruna ¢dziim aramaya ¢alisacaktir. Nitekim hali hazirda genel uygulama bu yondedir.
Sorunu bu sekilde ¢ozmeye galigmak, ¢ok fazla is giicli ve zaman kaybina neden
olacagindan organizasyonlar i¢in bir baska risk unsuru olarak degerlendirilebilir.
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Arastirmaya konu olan kisilerin tespiti oldukca zor bir siirectir. Buradan
hareketle bahsedilen probleme ¢6ziim olmasi acisindan Sosyal Giivelik Kurumu’nun
veri tabaninda tutulan bu gruba iliskin veriler iginde insan giicliyle ortaya
cikarllamayacak ozelliklerin ortaya cikarilmasi olduk¢a 6nemlidir.

Bu dogrultuda, ¢aligmada veri madenciligi siniflama tekniklerinden veri yapisina
uygun olmasi ve uygulamalarda en ¢ok tercih edilen yontemlerden biri olmasi
nedenleriyle veri madenciligi siniflama yontemlerinden CART algoritmasi kullanilarak
bir karar agaci olusturulmustur. Boylece bu kapsamda ayliklar1 kesilen kisilerin, Sosyal
Giivenlik Kurumu veri tabanlarinda tutulan karakteristik 6zellikleri siniflandirilarak
davranig modeli ortaya ¢ikarilmigtir.

Kanuna gore anlagmali bosanma yapan kisilerle ilgili dnceden bilinmeyeni, akla
gelmeyeni, tahmin edilemeyeni ortaya koymak ve bu kisilere ait verilere ait veriler
iizerinde yapilan analiz karar alicilar i¢in anlamli ve kullanish bir sekilde 6zetlenmistir.
Elde edilen en 6nemli bulgular asagidaki sekilde siralanmistir.

-Kanuna gore anlagsmali bosandig tespit edilenlerin %91,9’una 6lim ayligi
baglandigi, %8ine ise 6lim geliri baglandig1 gézlemlenmistir.

-Tiim diiglimlerde Kanuna gdre anlagmali bosanma davranisi gosterenlerin
ayliklarinin %30 oraninda 2000-4000 giin iizerinden, %30-%40 bandinda degisen
oranlarla ise 4000-6000 giin iizerinden baglanan ayliklardan olustugu tespit edilmistir.

-%92 orana sahip aylik tiiriindeki anlagsmali bosanmalar sektére gore
siniflandiginda bunlardan Kamu sektdriinden baglananlari %27,7, Ozel sektdrden
baglananlarin ise %64,1 oraninda gergeklestigi goriilmiistiir. Buradan Kanuna gore
anlagmali bosanma yapan kisilerin biiyiilk c¢ogunlukla &zel sektérden emekli
sigortalilarin ¢ocuklari oldugu anlasilmaktadir.

-Kamu sektdriinden baglanan ayliklara sahip kiz ¢ocuklarmin Kanuna gore
anlagmal1 bosanma davranigini anne veya baba 6ldiikkten sonra ilk 20 yil igerisinde
gosterenlerin oram1 %23,8, 20 yi1l ve daha sonrasinda gosterenlerin oranmi ise %3,9
seklinde hesaplanmistir. Ozel sektorden baglanan ayliklara sahip kiz ¢ocuklarmin ise
Kamu sektoriiniin aksine anlasmali bosanma davranisini anne veya baba 6ldiikten sonra
ilk 20 yilda gosterenlerin orant %54,99, 20 y1l ve sonrasinda gdsterenlerin orani ise
%9,16 seklinde hesaplanmistir. Bekleme siirelerinin (Oliim-Bosanma arasinda gecen
stire) frekanslar incelendiginde tiim anlagsmali bosanmalarin %26’simin ilk bir yilda
yapildig1 ve %43’iiniin de ilk 5 yil igerisinde yapildig1 anlagilmaktadir. Ozel sektor
acisindan bu davranisin biiyiik ¢ogunlukla ebeveynlerin 6liim tarihinden kisa bir siire
sonra yapildig1 anlasilmaktadir.
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Kanuna gore anlagmali bosanmalarin tespitinin birgok yazisma, yerinde denetim
ve ifadelere basvurma gibi uzun ve zaman alic1 biirokratik siireclere sahip oldugu ve
buna ragmen tespitinin zorlugu dikkate alindiginda; Daha 6nce tespit kisilere ait veriler
iizerinde yapilan analize gore davranis modeli elde edilmistir. Yapilan c¢alisma
sonucunda elde edilen sonuglar tespit ve karar alma siireglerini kolaylastiracak
niteliktedir.

Ornegin denetimle gorevli bir personel, denetim yaptig1 kisi hakkinda ortada
anlagmalir bosanma durumunu gosteren somut bir kanit bulamadiginda ve bu kisiler
hakkinda celiskili ifadeleri ya da baska nedenlerle siiphelenebilir. Bu calismadan
haberdar olan bir denetim personeli, sikayete konu olan kisinin 6zelliklerini inceleyerek
Sosyal Giivenlik Kurumu’ndan yapilan 6demenin 6liim ayligi, bu 6demeye esas prim
O0deme giin sayisinin 2000-3000 giin arasinda oldugunu, yapilan yardimin 6zel
sektdrden baglanan aylik oldugunu ve en 6nemlisi de bosanma olgusunun ayligi hak
sahibine intikal eden anne veya babanin dliimiinden sonra ilk 1 yil ya da ilk 5 yil
icerisinde gergeklestigini gordiigiinde bu kisinin daha dnce tespit edilenlerle benzer bir
profil sergiledigi sonucuna vararak bu durumun Kanuna gére anlagmali bogsanma olup
olmadigina daha kolay karar verebilecektir. Aragtirmadan elde edilen sonuglar, bu tiir
karakteristik 6zelliklere sahip siipheli kisiler hakkinda daha fazla inceleme yapmalar
gerektigi konusunda denetim personellerine 6n bilgi sunmaktadir.

Bu ¢alisma ile ihbar ve sikdyete ya da rutin denetimlere takilmayan Kanuna gore
anlagmali bosanma yapip yapmadigl bilinmeyen &lim ayligi alan kiz ¢ocuklar
hakkinda bir model elde edilmistir. Bu konuda gelecekte bilinmeyeni tespit etmek
amaciyla Sosyal Giivenlik Kurumu veri tabaninda tutulan kayitlar iizerine arastirma
sonucunda elde edilen model uygulandiginda potansiyel risk grubunun haritasi da
cikarilabilecektir.
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